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  ةقدمالم (1)

لأمريكذة للتعل  لدأ ااهتاام لالتعل  اياءت منذ الث ثذ ذات م  الارن الع ري  بعد  عرض العديد م  ال ر،ات ا

 ;Altman, 1968)  الإف سع  ظهرت  ااصط الت الم لالتعل  اياءتع  التي اضتادت ض   ال سب ايالذةع مثا:  اوصط

Beaver, 1966; Kida, 1980; OLson, 1980). 

عواما  م  مر ر الوقت شغا الت الم لالتعل  اياءت جا اًا م  اهتاام الااحثلنع  أدرجت العديد م  الدراسات ال 

 ضند الت الم لالتعل  اياءت.  ,.Dewin et al., 2023; Souse et al) 2022  (ااقتعادية  آلذات ا حوكاة مثا دراسات

 ,Wu et al., 2024 (Aly et al., 2022; Anong & Kamsami م  ماور مكنولوجذا ايعلومات اقة ح ضدد م  الااحثلن 

2023) . 

الذ  أثبت م وقا ض   لاقت  ااصط  Ensemble Learningعالة التعل  ا جاا ت استخدام  ااصط الذ،اا االانا ت   

ع كاا أثبت  اوصط التعل  ا جاا ت م وقا ض   النااصط SVM, DT, ANN عل  ا لة ا  ا عة للإشرافع مثا:

 ددار ا  ايع الإحعا ذة التالذديةع مثا:  اوصط مدلذا التاايز ا  ايع   اوصط مدلذا التاايز ايتعددع  مدلذا اا 

  مدلذا اا ددار اللوجستي ضند الت الم لالتعل  اياءت. 

أحد آلذات الذ،اا االانا ت ايستخدمة ات الت الم لالتعل   ALGORITHM  CLUSTEING   عد عوارزمذات التجاذ 

 عل  ا لة  ع  الذ  أثبت م وقا ض   لاقت  ااصطJustin et al. (2020)اياءت ات ضدد م  الدراساتع مثا: دراسة 

. كاا أثبت  اوصط عوارزمذات التجاذ  م وقا ض   النااصط الإحعا ذة  SVM, DT, ANNا  ا عة للإشراف مثا

التالذدية مثا:  اوصط مدلذا التاايز ا  ايع   اوصط مدلذا التاايز ايتعددع  مدلذا اا ددار ا  ايع  مدلذا 

 جاا ت  أ ا ما زا  ليس م  الواضح أ  م   ااصط  عل  ا لة )التعل  ااااا ددار اللوجستي ضند الت الم لالتعل  اياءت. 

سة أكل  فعالذة ات الت الم لالتعل  اياءت؛  م  ث َّ  ستهدف هذه الدرا  Clustering Algorithm أم عوارزمذات التجاذ 

 لالتعل  اياءت.    ااصط التعل  ا جاا ت ات الت الم Clustering Algorithmماذذ  أداا عوارزمذات التجاذ  

  كا هذه الدراسة ا افة مهاة للأدلذات ا حالذة م  ع   مادي  مدلذا ضاذس لأداا  ااصط التعل  ا جاا ت 

م  د عوارزمذات التجاذ  ا  الت الم لالتعل  اياءتع   عد  ااصط التعل  ا جاا ت م  الأسالذب ا حديثة التي  عتاد ض   

قة م الم ضالذة م  ع   هذه الدراسةع  التي  سع  اء  مو ذح كذ ذة استخدام ضدي  ااصط التعل  ا ءت لتداذس د

 هذه النااصط لك ااي ل ه  العواما ايلمثري ات التعل  اياءت لل ر،ات. 

  ساضد  تا   هذه الدراسة ات مدسلن دقة الت الم لالتعل  اياءت م  ع   استخدام  ااصط التعل  ا جاا ت؛ ماا 

 ر،ات أداي قوية لتدلذا الم اطر ايالذة  امخاص الارارات ايسدنل يع كاا موفر الدراسة رؤى يوفر للالمسسات  ال

ضالذة حو  كذ ذة مااذس عوارزمذات التجاذ  ات السذاق اياءت؛ ماا يساضد ال ر،ات ض   مدسلن اسة امذجذتها 

 ايالذة  مالذا مخاطر التعل  اياءت. 

ء  ساعة أجزاا: ا جزا الأ   ايادمةع ا جزا الثاني أدلذات الدراسةع ا جزا  بناا ض   ما مادم مناس  الدراسة ا

الثالث م كلة الدراسةع ا جزا الراب  اينهجذةع ا جزا ا  امس  تا   الدراسةع ا جزا السادس ايناق ةع ا جزا 

 الساب  التولذات  ماة حات للألداث ال حاة.
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 أدبيات الدراسة )2(

 ا جزا أدلذات الدراسة التي متضا  الإطار النظر   الدراسات السالاةع  صل  كاا ي ت:  ستعرض الدراسة ات هذا 

متضا  الدراسة ات هذا ا جزا اي اهذ  الأساسذة  أ واع الذ،اا االانا تع كاا متارق الدراسة : الإطار النظري 

 اء  م هوم التعل  اياءت  ماايسا  مددداماع  صل  ض   الندو التاءت: 

 لتعثر الماليا (2-1)

 تعريف التعثر المالي (2-1-1)

التعل  اياءت لأ ا ايرحلة التي  ساس اف س أ  مع ذة ال ر،اتع  ماد  حاات التعل   .Maya et al (2021)ضرفت

اياءت ات مداذس لاات عساري م  العالذات الد غذلذة أ  مداذس لاات ربح  ا خ اض الاذاة الدفة ية. كاا مواجا 

 تعل ي م ا،ا ات السذولة؛ ماا يلمد  اء  ضدم الادري ض   سداد الةخاماتها مجاه الدا نلنع  ضدم قدراتهاال ر،ات اي

 ضدم  جود سذاسات  اضحة  جذدي للتاوياع  ضدم ك اية رأس ايا   ض   مدعذا مستدااتها لارف الغل ع

ا  دذجة الظر ف ااقتعاد ية ات د لة ما ،التالاات ات سعر العاما   عف اداري ال ركة.  يددث التعل  أحذا ً

العرفع  اا خ اض ايستار ات قذاة العا اع   غذل  السذاسات  الاوا لنع  فرض الضرا بع  حد ث ،وارث 

 طاذعذة أ  حد ث حر ب  ثورات. 

 – Altmanاعتلف الااحثون ات ماسذ  ال ر،ات اء  شر،ات متعل ي   ل  متعل يع  اسدند الاعض ا عر اء   اوصط 

Z-Score   يع  إلدارما الم تل ةع  الذ  يعد م  أكل  النااصط ا د ارًا ات مع ذف ال ر،ات اء  متعل ي   ل  متعل

  شر،ات قد ما  ات التعل  اياءت )اينااة الرمادية(.

ا  اص لالأسواق الناشئة لتدديد مدى استارار الانوك الإس مذة  ALTMAN اوصط  (2021لوجل ة ) استخدم  

.  موللت الدراسة اء  أن الانوك الإس مذة مدا الدراسة ما  2015حتى  2008لتالذدية ع   ال ة ي م   الانوك ا

 ات اينااة الرماديةع  صل  لخ ف الانوك التالذدية التي متواجد ات منااة ااستارار اياءت.

 صل   ،Altman Z Scoreدمًا  اوصط مدديد العواما ايلمثري ات التعل  اياءت مستخ Gyarteng (2021) منا لت دراسة  

ي  استخدمت الدراسة معادلة اا ددار ا  ا. 2016 -2006ض   شر،ات التعدي  الأمريكذة ايتعل ي ع   ال ة ي م  

ايالذة ا  الة لالربدذة  الإ تاجذة  السذولة  اي  اة ايالذة   معاما اارمااط ات مدديد الع قة للن ال سب

حذث أ ضحت الدراسة أن ملمشرات الربدذة )الأرباح المحتجزي/اجااءت الألو (ع  الإ تاجذة  معدات ال  اطع 

)لاات الربح قاا ال ا دي  الضرا ب/اجااءت الألو (ع  نسب السذولة )رأس ايا  العاما/اجااءت الألو (ع  اي  اة 

اياءت  ة صات دالة احعا ذة لالتعل ايالذة )الاذاة السوقذة  حاوق ايلكذة/اجااءت االةخامات(؛ مرماط بع ق

 لل ر،اتع أما معدات ال  اط )اياذعات/اجااءت الألو ( ا ملمثر ات التعل  اياءت لل ر،ات. 

مدديد مأثل  ضنالر ا حوكاةع مثا: ملكذة الأسه   مجلس  Younas et al. (2021) ات لاكستان استهدفت دراسة 

شركة  ل  مالذة ماذدي ات الاورلة ع   ال ة ي م   152ت لل ركةع  صل  ض   الإداري  حج  ال ركةع ات التعل  اياء

لاذاس التعل  اياءتع  بناا ض   التدلذا  Altman Z Score 1968  ع  استخدمت الدراسة  اوصط2017 اء  2003

ج  الإحعائي للاذا ات استخلعت الدراسة  جود ض قة دالة احعا ذة للن ضاما مجلس الإداري  هو ا ح
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 الوظذ ة اازد اجذة للعضو التن ذذ   بلن التعل  اياءتع  أشارت الدراسة اء  أن ملكذة الأسه  ملمثر ات التعل  اياءت 

 لل ر،ات. 

تعل  اياءت ات الانوك ات مدديد ال EM-SCORE MODELات مدديد حاات .Rashid et al (  2021 استخدمت دراسة )

العذنة م  عاسة لنوك عالة  ع  متكون 2020-2019  2014-2013ل ة ي م  الهندية اياذدي لالاورلة ع   ا

 عاسة لنوك ضامةع  أشارت الدراسة اء  أن الانوك الهندية مدا الدراسة  ل  متعل يع  كاا استخلعت الدراسة 

 Z- Scoreذث مظهرات الانوك العامة ض  الانوك ا  الةع ح Z SCOREض   مااي   T- TEST, ANAVAم   تا   

 استارارًا ماديًا ات الانوك ا  الة أض   م  الانوك العامة. 

ات مع ذف   k- Means Clustering اوصط التعل  ا ءت  ل  ا  ا   للإشراف Justin et al. (2020 (استخدمت دراسة 

للتعل ع  ال ر،ات ا  الة لالرضاية الصحذة ات الوايات ايتددي الأمريكذة اء  متعل ي معر ة للتعل    ل  معر ة

ايعد   Altman.  اضتادت ض   متغذل ات  اوصط 2015حتى  2000 مسد  ى ع   ال ة ي م  255269  صل  ض  

 ا  اص لال ر،ات العناضذة  ال ر،ات  ل  العناضذة ات مدديد العواما ا  الة لالتعل  اياءتع كاا  1993

 ذف ال ر،ات الث ثي.  أ ضحت الدراسة أن استخدمت مندنى مدلذا التاايز لتدديد الساات التي ملمثر ات مع

معدات الربدذة  السذولة لها مأثل  جوهر  ات التعل  اياءت لل ر،اتع  اعتب ت الدراسة دقة الناوصط ايستخدمع 

ل ي  معر ة للتعل    ل  معر ة ض   مع ذف ال ر،ات اء  متع k- Means Clusteringحذث أثادت الدراسة قدري 

 % قاا حد ثا لث ث سنوات. 39% قاا حد ث التعل  بس تلنع  41ع لا حد ث التعل  بسنةع  %44للتعل  ل ساة 

اف  النااصط ا  ا عة للإشراف النااصط  ل  ا  ا عة للإشر  k- Means Clustering ماارن الدراسة ا حالذة 

  .EM- ZSCOREالتعل  ا جاا ت.  عتاد الدراسة ا حالذة ض    اوصط 

 التعثر المالى EM- Z Scoreموذج ن )2 -2-1(

ستد  ض   لذتااش ى م  الد   النامذةع حذث ي EM- ZSCOREأطلس ضلذا  ’’z اوصط  Altmanطور  2005 ات ضام 

 هذا ايلمشر لادى قدري ال ركة ض   مواجهة التدهور ات العالة  طاذعة العناضة  قدراتها ض   اينافسة.

 ال كا التاءت: z’’ score مأعذ معادلة 

4+1.05X3+6.72X2+3.26X125+ 6.56XZ’’=3. 

 z’’ 1.10مكون ال ركة ات حالة ضدم  عل ع  ات حالة  جود  z’’ > 2.6فإن ال ر،ات ات حالة  عل ع  z’’ < 1.1فإصا ،ا ت  

 GREY AREAمكون ال ركة ات مرحلة الرمادية  2.60  

  :حذث ان 

X1  رأس ايا  العاما/اجااءت الألو = 

X2/اجااءت الألو  = الأرباح المحتجزي 

X3  لاات الربح قاا ال ا دي  الضربذة/اجااءت الألو = 

X4  الاذاة الدفة ية  حاوق ايلكذة/اجااءت االةخامات = 

 



  2024 كتوبرأ –السادسالعدد  -( 61المجلد ) – ©مجلة جامعة الإسكندرية للعلوم الإدارية  
   

[411] 

 كاا ي  :  ALTMANع حذث ضرفا ’’Zفهو ا حد الثالت ات الناوصط اي تس م  متوسط درجة  3.25أما 

{The constant term in the model 3.25 which is derived from the median z’’ score for Bankrupt 

 US entities, enable US to standardized the analysis so that a default equivalent rating (D)              

is consistent with the score below zero}, (Altman, 2005)  

 محددات التعثر المالي  )2-1-3(

 .Dewin et al., (2022); Mohamed, (2022); Rasheed et al. (2023) Souse et alحثلنيرى العديد م  الاا

الععر ا حديث  ر ري دم  ملمشرات ااقتعاد الك ت م  ايعلومات  ل  ايالذةع مثا ا حوكاة ات  (2022)

 ا: ععا ص م  ايلمشرات ايالذةع ضند الت الم لالتعل  اياءتع  ياك  شرح لإيجاز ،ا هذه العوام

 مؤشرات الاقتصاد الكلي -

( أن ايتغل ات ااقتعادية ماثا ايلمشرات التي  عكس ا حالة ااجتااضذة التي يتأثر 2019 (  يرى ال وادات  آعر ن

التعل  لبها الأداا اياءت  الد غذ ت لل ر،اتع ا افة اء  أن ايتغل ات ااقتعادية ملمد  اء  مدس  ات أداا  ااصط الت الم 

عرف  معد  اثا هذه ايتغل ات ات أسعار ال ا دي  معد  التض    النام  الاومي الإجااءت  أسعار الاياءتع  مت

 الناو   ل ها.

 )المفهوم والآليات(حوكمة الشركات -

( لأنها مجاوضة م  اياادئ التي  ستهدف موفل  اجرااات داعلذة فاضلة  أد ات 2015(أما ا حوكاة فعرفها ضذد

ة قوية؛  لهذا فإن م هوم ا حوكاة يغاي بعدي : الأ   هو االةخامع حذث مكون الغاية ات  اط    ريعات عارجذ

 ض  ملاذة 
ً
التداس م  مواجهة  من ذذ ايتالاات  االةخامات  السذاسات الد ريعذة  الاا و ذة  الإداريةع فض 

الثاني: فذتاثا ات الأدااع  صل  موقعات ايساهالن  أصحاب ايعلحة لأكب  قدر م  الأما ة  ال  افذةع  الاعد 

لاستخدام ،افة الوسا ا لرف  مستوى الأداا ال اما لل ركةع  السعت اء  استغ   ال رص الإيجالذة المحذاة بها. 

 يعد م  أه  آلذات حوكاة ال ر،ات ععا ص مجلس الإداريع مثا: ا حج ع  الوظذ ذة ايزد جة للعضو اينتدبع 

عد  جان ايراجعة  جودي ايراج    نساة أضضاا مجلس الإداري
ُ
التن ذذي  ات المجلسع  حج  مجلس الإداريع كاا  

 ا  ارجت احدى آلذات ا حوكاة.

 المؤشرات المالية  -

عد ال سب ايالذة ملمشرًا ض   مدى قوي أ   عف ايركز اياءت لل ركةع   عاا ض   الت الم لالتعل  اياءت قاا حد  
ُ
ثاع  

 تي م  استخدامها للت الم لالتعل  اياءتع  هت:  عد م  أه  ال سب ال

نسب السذولة: تهدف هذه ال ساة اء  مدلذا الألو  ايتدا لة  ماذذاهاع  تهدف اء  ا حك  ض   مدى قدري ال ركة  -

ات الوفاا لالةخامتها ا حالذة  ايتدا لة قعل ي الأجاع  متضا  هذه المجاوضة نساة الألو  ايتدا لة/ا  عوم 

ةع نساة النادية/اجااءت ا  عوم ايتدا لةع  م  أشهر نسب السذولة ايستخدمة ات النااصط ا  الة ايتدا ل

 نساة الأرباح المحتجزي/اجااءت الألو .هت:  Altman, 1968لالتعل  اياءت منذ  اوصط 
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الم ز نع نسب ال  اط:  ستخدم هذه ال سب لتاذذ  مدى  جاح ال ركة ات اداري ألولهاع  كذل  ماذذ  د ران  -

نساة اياذعات/اجااءت Kida, 1981; Altman, 1968  م  أشهر هذه ال سب ايستخدمة ات  ااصط التعل  اياءت 

 الألو .

لذ  نسب ايديو ذة  الرف  اياءت: مايس مدى اضتااد ال ركة ض   الديون ات ماويا اسدثااراتها لاياار ة لالتاويا ا -

  ع  م  هذه ال سب: الاذاة الدفة ية  حاوق ايلكذة/اجااءت االةخامات. ياوم لا أصحاب اي ر ع  حالة الأسه

نسب الربدذة: مايس هذه ال سب  تا   أضاا  ال ركة  مدى ك ااي السذاسات  الارارات ااسدثاارية التي  -

ادمع  . ( ROAامخذتها اداري ال ركةع  م  أه  هذه ال سب ايستخدمة ات  ااصط التعل  اياءت: العا د ض   الألو  

2016 .) 

  الذكاء الاصطناعي وأنواعه )2-2(

 تعريف الذكاء الاصطناعي  )2-2-1(

يعرف الذ،اا االانا ت لأ ا ضل   هندسة لناضة ا ات الذكذةع  هو ضل  م  ضلوم ا حاسب ا ءت التي  عاا ض   

ر ع الذ،اا االانا ت الذ  يساح مدا،اي السلوك الذ،ي ات أجهزي ا حاسب ا ءتع  يعد التعل  ا ءت فرضًا م  ف

لأ ظاة ا حاسب لالتعل  مااشري م  الأمثلة  الاذا ات  ا  ب يع  صل  م  ع   ماكلن أجهزي ا حاسب م  أداا مهام 

 م  امااع الاواضد ايب  
ً
جة مدددي لذ،اا.  ياك  للتعل  ا ءت من ذذ ضالذات معادي م  ع   التعل  م  الاذا ات لدا

وي  الإحعاا ماا يتالب الأمر الكثل  م  قا ءت مزيجًا م  ا حاسب ا ءت التعل   يعد  عTanya et al., (2018)مسااًا 

ا حاسب ا ءت لد غذا لر ام  التدريبع  الذ  قد يستغرق أسالذ  حتى ض   ايعا جات اياوري ععذعًا يهاة 

الإحعاااتع  ياك  الإشاري اء  قدري ايعا جة ااشتااق الرياض ي التي مدض   ااصط التعل  ا ءت. هناك حاجة اء  

المحسنة لأجهزي الكااذومر ايعالري  الاذا ات الض اة ايتاحة بسهولة ات ضال  الذوم الرقمي لاضتاارها الأسااب 

الر يسة للتعل  ا ءت التي حظذت لاهتاام كال  ملمعرًاع  يتضا  التعل  ا ءت استخ ص است تاجات م  الكثل  م  

 اتع حذث يددد الناوصط الهذا،ا  الع قات ات الاذا ات للاذام لذل ع  مك ف ا  وارزمذة اارمااطات الاذا

 الأ ااط ا   ذة ات الاذا ات م  ع   مادياها ضذنات م  جا  الاذا اتع  ضادي ما ي ار اء  هذه ايرحلة لارحلة 

جديدي  ل  معر فة ضندما يتعلس الأمر لالتعل  التدريب لتعاذ  ما  علاتاع  يجب مدريب ا  وارزمذة ض   لذا ات 

 (2021)ا ءت.  يهت  الااحثون ب كا أساس ي لادى جودي  عاذ  النااصط ض   مجاوضة الاذا ات ا جديدي 

Noviantoro & Huang,     مناس   عل  ا لة اء  أربعة أ واعع  هت:  عل  ا لة ا  ا   للإشرافع   عل  ا لة  ل 

   عل  ا لة شاة ا  ا   للإشرافع   عل  ا لة ايعزز.ا  ا   للإشرافع 

 أنواع الذكاء الاصطناعي  )2-2-2(

 هاا  عل  ا لة ا  ا   للإشرافع   عل  ا لة  ل  ا  ا   ا ءت:   عتاد هذه الدراسة ض    وضلن فاط م  التعل  

 للإشراف. 

o  عل  ا لة ا  ا   للإشراف Supervised Machine: علومات م ذدي م  لذا ات معن ةع  يالس  سدند ض   م

ضليها ايهاة التي مدركها  ظرًا لأ ا يستخدم ضذنة م  أز اط ايدع ت  الم رجات لتدويا ايدع ت ات النام ع 

 .Dovile et al) .,(2022  . ي ة ط لذل  أن مكون الاذا ات مستاري أ  معنف ض   أنها مهاة )لذا ات من علة(
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o  ا  ا   للإشراف  أما  عل  ا لة  ل:Unsupervised machine  يد ر حو  العثور ض   أفضا رس  عرا ط

مجدية للن ايدع ت  الم رجات  ل  ايعر فة. ض   سبذا ايثا : )الااللذة للااار ة(ع حذث  ستخدم 

 ضادي ان ائهاالاذا ات لإن اا م الماتع  هناك العديد م  الأ ااط الم تل ة ات الاذا ات التي ماك  ا ا  وارزمذة

لأن النااصط ضادي ما مكون قاللة للتكذف للغايةع  ا مدعا عوارزمذات التعل  ا ءت؛ لواساة  ااصط التعل  

ع   عد م كلة التعل   ل  ا  ا   للإشراف هت العثور ض   مدع ت  Labels ل  ا  ا   للإشراف ض   أسااا 

) (Noviantoro & Huang,2021. 

ع (Ensemble Learning) هاا التعل  ا جاا ت ا ءتع  وضلن فاط م  التعل  ة ض   ماذذ  أداا ماتعر الدراسة ا حالذ

  (Clustering Algorithm) عوازمذات التجاذ    هو أحد أ واع  عل  ا لة ا  ا   للإشرافع

  Ensemble Learning  التعلم الجماعي -

لة ا  ا   للإشرافع  يعرف لأ ا معالح شاما للارق م   ااصط  عل  ا  Ensemble Learningيعد  عل  ا جاا ت 

التي مجا  للن م المات متعددي م  ع   مخاط مختلف للتعويت  التجاذ ع حذث يت      ،ا م الم لواساة 

طورت العديد م   اوصط أ  طرياة مختل ة ي ار اليها لاس  ايتعل  الأساس يع  منذ مادياا ات أ   الساعذ ذات 

  ا    التي م وق أداؤها ض   النااصط الأعرى م  التعل  اع (Zhao et al., 2023)لت الم لالتعل  اياءت النااصط منا ات ا

 Boosting  Baggingاء  ث ث أ واع  هت  Ensemble Learning.  يناس   عل  المجاوضات SVMللإشراف مثا 

 Stacking ستدنا   الدراسة شرح هذه الأ واع ات ا جزا التاءت:ع  

o  يزالتعز  Boosting  

 هو ضااري ض  مجاوضة فرضذة م  أسالذب  عل  المجاوضاتع حذث يت  مدريب مجاوضة م  النااصط ب كا  سلس ت 

للسااح لكا  اوصط لالتدسلن  التعويض ض   عف سالاة.  مختلف عوارزمذات التعزيز ات كذ ذة ان اا ايتعلالن 

 (Lombarda et al. , 2022)الضع اا أثناا التعل  ضالذة الةخامي الدسلس ت. 

حذث طور هذا الناوصط م   EXTREEME GRADIENT BOOSTING :نموذج  ومن نماذجه التي تتناولها الدراسة

عد م  مجاوضة Chen & Gustrien (2016 (قاا
ُ
  مجاوضة أشجار التع ذف  هت ضااري ضع K –Classificationع   

 ماثا ،ا  رقة م  الشجري مكون  دذجة مستهدفةع حذث يت    اا ددارع حذث يت   عذلن درجة مرجحة لكا شجريع

عد  k- Tree).) (Zhao et al. , 2023)الذ  ياثا  k- Fuctionم  ع   جا   احدساب التادير النهائي
ُ
  XGBoost 

هت مكتاة مدسنة لتعزيز التدرط ايوزع معااة لتكون ضالذة الك ااي  اير  ة  EXtreme Gradient Boostingأ 

د م  اللة للحاا.  ين ذ عوارزمذات التعل  ا ءت ات اطار  عزيز التدرط؛ ماا يوفر  عزيزًا موازيًا للشجري يدا العدي ق

طرياة  عزيز التدرط الأساس ي م  ع   ادعا   XGBoost م ا،ا ضل  الاذا ات لارياة سريعة  دقذاةع  يدس 

 :لزا د؛ ماا يجعلا قويًا يساحات ايلخات ضالذة الأبعادمعالح  سوية ات الوظذ ة ايو وضذة للتدك  ات الة كذب ا

𝑌𝑋 𝐺𝐵 (𝑥) =  ∑ 𝑓𝑘 (𝑥), 𝑓𝑘  ∈  ℱ 
𝐾

𝑘=1
 

 هت ضدد الأشجارع الوظذ ة ايو وضذة التي يدسنها Kماثا شجري فرديةع   fkهت مساحة الأشجارع  F حذث

XGBoost . 
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 فذاا ي ت: بعدد م  ايلخات ياك  ايجازها  XGBoos يتات  

لالخي ايعا جة ايتواز ة للاذا ات  التي  ستخدم جاذ  مراكز ا جهاز قذد الد غذاع حذث  XG BOOSTيتات   -

ضالذات ا حساب –ب كا كال   يولد ملذارات الأمثلة لاستخدام ايوزضة أ  ايتواز ة  ا ا قالا للتاوير

أنها فعالة للغاية ات التعاما م  قضاياع  –رد التدسلن ا  وازميع  جاذعها  ستخدم ا حد الأدنى م  ايوا

 مثا: مع ذف الاذا ات  ايعا جة ايسااة ضالذة ايستوى. 

 مجعلا متاحًا  سها الدم  م  العديد م  الأ ظاة الأساسذة.  XG BOOSTان قاللذة  اا  -

 .++Python, Jjava, cم  ع   لغات الب مجة ايتعدديع مثا:  XG BOOST ياك  التعاما م   -

لاستخدام مجاوضة  اسعة م  لذا ات ا حوساةع مثا لناا الأشجار ضب  مراكز  حدي  XG BOOSTيساح  -

ايعا جة ايركزية ايتعددي عارط ا حوساة ايوزضة للتعاما م  النااصط الكال يع  مدسلن صاكري التخزي  

 ايلمقت ل ستخدام ال عا  للأجهزي. 

 التعاما معها.مجهز جذدًا ل كد اف الاذ  اي اودي    -

- XG BOOST  هو معنف مرن؛ لأ ا يانح ايستخدم عذار  اط الوظذ ة ض   أنها ايالوبة ض  طريس مدديد

 معلاات الناوصط.

 يدض  مااييس التاذذ  المحددي م  قاا ايستخدمع لالإ افة اء  التعاما م  م ا،ا اا ددار  التع ذف. -

 السها الولو  الذا  استخداما. ض   منعات مختل ة يجعا م   XG BOOSTان موفر  -

عذار ح ظ مع وفة الاذا ات  إضادي  XG BOOST متوفر  ظا ف ا ح ظ  إضادي التداذاع حذث يوفر -

   غلذا ضند ا حاجةع  هذا يلغت ا حاجة اء  مساحة عارجذة. 

لاذة مات التالذ  اياتد للأشجار أ  ا ا ات النااصط العادية يتوقف مالذ  الأشجار لاجرد حد ث عساري س -

كاا هو مددد لواساة  يت  مالذ  الشجري حتى أقص ى ضاس للشجريع XG BOOST لاواجهتاع  لك 

ايستخدم؛  م  ث  يت  اجراا التعلذ  العكس ي ض     س الشجري حتى يت  التدسلن  ظذ ة ا  ساري أقا م  

 .(Dhaliwal, et al. 2018)الاذاة المحددي 

مدريب فر ذات متعددي يعاا  Adapboostيولد  Freund et al. (1996) ام  ماويره م  قا: Adapboost نموذج

ض   مادأ الة جذحع فكا  اوصط يصحح عاأ الو   السالسع حذث يكون هذا الناوصط قذاة التوزي  ااحتااءت هت 

عت ف ألاى ض   لذا ات التدريبع  م ت  مجاوضة مدريب متعددي الأبعاد ب كا متكرر ض  طريس أعذ العذنات م  اا 

 فاًا لهذه الاذاة.  ي ت صل  استخدام عوازمذة التعل  م  أجا ان اا معنفع  يت  احدساب معد  عاأ ايعنف 

الذ  أنش ئ لاستخدام لذا ات التدريبع  يت  اضااا الأ زان لاستخدام ا  اأ  ايزيد م  الوزن لاذا ات النااط التي 

 اأ ات النااصط ال حاة.لُنِ ت ب كا عاطئع بهذه الارياة سيت  مصحذح ا  

لتدريب معنف أساس ي )مثا شجري الارار( ض   مجاوضة الاذا ات الأ لذةع ث  AdaBoostيادأ التعزيز التكذ ي أ  

يضاط ب كا متكرر أ زان ا حاات ايعن ة ب كا  ل  صحذحع لدذث مركز ايعن ات ال حاة ب كا أكب  ض   
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ع مرجح لهلماا ايتعلالن الضع ااع  يهدف اء  مالذا ،ا م  التدلخ ا حاات الععاةع الناوصط النهائي هو مجاو 

 : التااي 

 
 لنااً ض   معد  ا  اأ α هو  ز ا ات الارار النهائي. يت  حساب الأ زان α i  هو م الم ايتعل  الضعذف hi (x) حذث

 .) (Freund & Schapire,1997لكا متعل   عذف 

للتعاما م  الاذا ات ال ئوية ب كا أكل   Yandexوازمذة اء  الأمام لواساة هو     ع: Cat boost التعزيز الااط 

 سهولةع  ياوم ض   عوازمذة  عزيز التدرط ض   أشجار الارار ايعااة يلخات الإدعا  الااطعةع يتعاما م  ايتغل ات

 قوية ين  التجهلخ الااطعة لاستخدام عوارزمذة ماتكري لمجاوضات ايلخات ال ئوية ضالذة الة ميبع  يوفر 
ً
حلوا

لادرما  Cat boost يتالخ ع م  ع   مجاوع أشجار الارار ايضافة لالتتاب  CatBoostاي رطع  يت   عريف  اوصط 

ال ريديع حذث يجعا قدري الساات ال ئوية م ذدي ات ايعا جة ايسااة للاذا اتع  يستخدم التعزيز ايالوب 

 بة مانذة  حا م كلة الت الم.لاستخدام احعا ذات الهدف ايالو 

CatBoost:  هت عوارزمذة  ستخدم  عزيز التدرط 

 
 التعزيز ايالوب.  Cat boostهت ضدد الأشجارع  متضا  عوازمذة  𝑁هت شجري الارارات   𝑓𝑖حذث ان 

ع حذث الناوصط  استخدما ات م كلة اا ددار  التع ذف Friedman, (2001 (طور :  Gradient Boosting اوصط

ا ا ضالذة مكرارية لاناا معنف فرق قويةع  هدفا ا جا  للن النااصط الضعذ ة للحعو  ض   مادريلن أقوياا. 

 ضند ضاا الناوصط يت  ان اا أشجار جديدي ض   أساس ات عاأ الت الم لالأشجار السالاةع ض  ي ض   صل  أعذ 

ات  مدسلن دقتها   عزيز التدرط للتن ذذع  يساضد ضذنات فرضذة ض وا ذة م  التدريبع  يعاا ض    سري  الاذا 

 التدرط اا ددار .  التاءت للاعلاات ايالوبة ات  عزيزأيضًا ض   التجهلخ الزا د  الضاط 

ع  لكنا يساح لتدسلن  ظا ف ا  ساري AdaBoostالمجاوضة لارياة حكذاة مثا  Gradient Boosting ياني

حلة يت  مركذب شجري اا ددار ض   التدرط السالب لدالة ا  ساري ايستخدمة التعس ذة الااللة للتاذلخ. ات ،ا مر 

 :ات الناوصط. لال ساة ي ا،ا التع ذف ضادي ما يكون هذا هو فادان السجا

 

 (Friedman, 2001) هو حج  ا  اوي ات التكرار γ i  هو الت الم لشجري اا ددارع hi (x) حذث

 اوصجًا يُستخدم ض    ااق  اس  ات  Breiman (1984)اقة ح  :Cart,Classification and Regression Tree  اوصط

الإجرااات الإحعا ذة  عالة ات التنع ذف   ااصط اا ددار الاا اة ض   الأشجارع حذث ا ا ياوم ض   الدسلسا 

و شكا م  الهرميع  يعاا ض   اعتذار أفضا متغل  لتاسذ  الاذا ات اء  مجاوضتلن ضند العادي ا جذريةع  ه

أشكا  التاسذ  التكرار  الثنائيع حذث ياك  ماسذ  ال والا اء  أقسام فرضذةع  يعلن هذا ايعنف ضضوية فئة 

احدى طرق التعل  ا ءت  الاا اة ض   التعل  الذا ي م  الاذا اتع  Cartم  ا حعو  ضليها لاوجب قذاس مددد.   عد 

𝒀𝑨𝑩(𝒙) = 𝒔𝒊𝒈𝒏(∑ 𝜶𝒊 𝒉𝒊 (𝒙))
𝑵

𝒊 = 𝟏
 

 

𝒀𝑮𝑩 (𝒙) =  ∑ 𝒇𝒊 (𝒙) 
𝑵

𝒊=𝟏
 

𝒀𝑮𝑩 (𝒙) =  ∑ 𝜸𝒊 𝒉𝒊 (𝒙)
𝑵

𝒊=𝟏
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 Cart.  مأعذ  Durica et al., 2021)  (أساس ي  جذد ات الاذا ات  لها الادري ض   اكد اف الع قات ا  اذة ب كا

  ايعادلة التالذة:

 
 CARTهت ضدد ال ئات. ستختار عوارزمذة  Jات ضادي معذنةع   jهت نساة العذنات التي م تمي اء  ال ئة  pjحذث  

كرر حتى م ي لاعذار التوقفع أكل  ات ،ا عاويع  ماس  الاذا ات ب كا مت Giniاا اسامات التي مالا م  شوا ب 

 أ  حتى ا يوفر ايزيد م  اا اسام مكاسب كال ي.

ض   لذا ات صات مستويلن أساسذلن  Staking modelsع   عتاد )1992 (ر لب ت اقة ح هذا الناوصط :Stacking اوصط 

ل  ال وقت( للحعو  الذي   ستخدم الم رجات لتدريب معنف الم رجات لتدريب معنف ايستوى الثاني )اء  ايتع

لأ ا أسلوب  عل  جاا ت يجا   The Stacking Classifier. كاا يعرف Liang et al. 2020ض    دذجة الت الم النها ذة 

للن  ااصط التع ذف ايتعددي ضب  معنف فوقت. يت  مدريب  ااصط ايستوى الأساس ي لنااً ض   مجاوضة التدريب 

لادرما ال ا اة ض    Stackingقت ض    وام  الناوصط الأساس ي كالخات.  يتالخ الكاملةع ث  يت  مدريب الناوصط ال و

ااست ادي م  ضاا ضدد م  النااصط الأعرىع  التي  عاا لعوري جذدي ات مهام التع ذف  اا ددارع  مجعا 

  Ensemble—Learning. Muslim & Daszil, (2021)الت المات لالتعل  اياءت أفضا م  العاا ض    اوصط فرد  م  

 
 هت الدالة التي  علاها ايادر ال وقت. ان F-Metaهت مع وفة الت المات م  التاديرات الأساسذةع   Z حذث

أ عاف ات هذه  5الذامذة صات  ايلخيع  عالة Stackingاسة امذجذة التداس ايتااد  ايستخدمة ات مدريب معنف 

 (Wolpert, 1992).التعاذ  قويًا ا حالة؛  ر رية ين   سرب ايعلومات   اان لااا 

ات  .Random Forest  AdaBoost  Gradient Boosting  XGBoost  CatBoost مأعذ الدراسة ا حالذة  ااصط  

هو اا ددار اللوجستيع  الذ  ف (META LEARNING ). أما التع ذف ال وقت BASE LEARNINGايستوى الأساس ى 

ستخدم الت المات التي م  التداس م  صحتها يتعلمي م  مدرياا ض   ا جا  الأمثا للن م ا
ُ
لمات النااصط الأساسذةع   

 الااضدي كالخات مدع ت للاادر النهائي. 

 ( Bagging) (Bootstrap Aggregation) التعبئية -

ا التي يت  فيها ضاا العديد م  ايتنبئلن ب كا مستااع  يت  دمجه Ensemble Learningالتعائة هت  وع م  أ واع 

( Bggaing)لاستخدام بعض م  أسالذب  ااصط ايتوساات مثا ايتوسط ايرج  أ  أ لاذة التعويتع  يختلف 

 ( كاا ات ا جد   التاءت:Boostingض  )

   Bggaing  و Boostingقارنة بين : م1جدول 

 Bggaingالتعئبة  Boostingالتعزيز 

  المات/النااصط مستالة ض  بعضها الاعض.الت ايتنبئون/النااصط ليست مستالة ض  بعضها الاعض.

يتعل  ،ا م  ايتنبئلن ال ردي  ات السلسلة ال ح أعااا الت الم السالاة 

 أ  مالذلها ليناا يتدرك للأمام ب كا  سلس ت.
 ا يوجد التعل  م  بعضه  الاعض.

 يهدف اء  مالذا التااي . يسع  اء  مالذا التدلخ.

𝑮𝒊𝒏𝒊(𝒑) = 𝟏 −  ∑ 𝒑𝒋
𝟐 

𝑱

𝒋=𝟏
 

𝒀𝑺𝑪 (𝒙) =  𝒇𝒎𝒆𝒕𝒂 (𝒁)  
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 (.(Random Forestي يت  ماذذنها ات هذه الدراسة هت  اوصط الغالات الع وا ذة  م  أمثلة  ااصط التعئاة الت

 هت عوارزمذة  علذاذة قا اة ض   الأشجار  ض   ع  Breiman (2001)طور هذا الناوصطنموذج الغابات العشوائية: 

لارارات التي يت   جا ا  عوص شجري الارارات. كاا ياك   عريف الغالات الع وا ذة لأنها مجاوضة م  أشجار ا

مدريبها لاستخدام ض وائي لمجاوضة فرضذة مختاري م  مجاوضة التدريبع  مجاوضة مختاري ض وا ذًا م  ايالخات 

(Lombarda et al., 2022)يتالخ هذا الناوصط لا جا  للن  ظامي التعائذة  التعزيز لدم  أشجار الارارات ال ردية  . .

المجاوضات ال رضذة ض وا ذًا م  مجاوضة الاذا ات مرحلتلنع حذث يت  مدديد   يار  ظام الغالات الع وا ذة ض  

الأللذةع  يددد ض وا ذًا مجاوضات فرضذة م  ايلخات ايستادي م  ايلخي الكاملة الأللذةع  بهذه الارياة يت  

سيت  مع ذف ضذنة مالذا اارمااط للن أشجار الارارات.  يت  امخاص الارار النهائي لناا ض   التعويتع حذث 

 .( ايعادلةRF(ع  مأعد )Bao et al., 2019اادعا  ض   أنها ال ئة صات أ لاذة الألوات )

 .(,Breiman (2001 هو الت الم لالشجري: (x) (Yti) حذث

 
  Clustering Algorithmخوارزميات التجميع  -

اشراف  ئذا أ  معد م ات فئات مختل ةع م   unlabeledيعرف التجاذ  ض   أ ا طرياة مجاذ  لذا ات  ل  مسااي 

لدذث متالخ هذه ال ئات لع ات مد الا داعا المجوضة  مختل ة ات فئات الأعرى.  يولف التجاذ  أيضًا مجاوضة 

الاذا ات التي م  ا حعو  ضليها اما م  اي حظة ايااشري أ  لذا ات المحا،اي. كاا يولف لأ ا مدا ات لتع ذف 

ات مستالة د ن معرفة ايتغل  ايستهدفع  يعد التجاذ  أحد مانذات التعل  ا ءت  ل  ا  ا   م حظات أ  متغذل  

اء  ماوير مانذة م  شأنها مدديد التجاعات الااذعذة ات  clusteringللإشرافع  يهدف عوارزمذات التجاذ  

عرفة م ذدي م  الاذا ات؛ أ  للأ راض الر يسة التالذة: اكدساب م Clusteringالاذا ات  ل  ايساايع   ستخدم 

مولذد ال ر ذات  الك ف ض  ا حاات ال اصي  مدديد الساات الاارزي  ا  الاذا ات ايغاايع  التعرف ض   درجة 

الد الا للن الأشكا  أ  الكا نات ا حذة أ  النااط التي   اا الاذا ات.  ،وسلذة لتنظذ  الاذا ات  ملذخعها م  

  بع ة ضامة يار التجاذ  بعدد م  ا  اواتع  هت: ع   النااصط العناوديةع 

 ادعا  الاذا ات.  -

 ماثذا الناط )استخراط ايلخي  اعتاارها(.  -

 ضالذة التجاذ  ااعتذار  )اعتذار عوازمذة التجاذ   حساب الد الا  ااعت ف(. -

   كذا الكتلة. -

 (.(Oyewole&Thopil, 2023ماذذ  الأداا )التداس م  صحة المجاوضات(  -

 :ضدد م  الأ واعاء   (Clustering) مناس   

-  Partitional clustering:  الذ  يجد الد الا للن النااط داعا المجاوضة أ افة اء  ما النهج التكرار  هذا هو

يتعلس لاسا اتها م  الكتلة الن اذة الوساىع لدذث يجب أن مدتو  ،ا مجاوضة ض    ااة لذا ات  حدي ض   

كا  ااة لذا ات لمجاوضة  احدي ض   الأقا.  ات هذه الارياة مت  تهئذة مراكز الكتلة الأقا.  يجب مخعذص ل

YRF (x) = mode {Yt1 (x) , Yt2 (x) , … , Ytn (x) } 
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 لناا ض   ماذاس معلنع  يت  حساب معرفة  ااة الاذا ات م  جاذ  ايراكز   ااة الاذا ات المحدديع  يت  
ً
أ ا

ى ات الناوصط الأل تع  يتالخ  عذنا اء  الكتلة التي ما  مركزها الأ سط ض   الأقا ض   مسافة م  النااة الوسا

مذات لالاوي  الااللذة للتاوير  البساطة  سهولة ال ه ع  ا متالب مجا  ايعرفة   غذل  ز ر هذا النوع م  ا  وا

 مكت ي ع k- Means, k- Modes, k- Medoidsالمجاوضات ضند اضادي حساب النااة الوساىع  م  الأمثلة 

 للت الم لالتعل  اياءت.  k- meansالدراسة ا حالذة لاستخدام 

ماس   مجاذ  فعالة مخ ض مجاوع مربعات ايسافةع  هت عوازمذة بسذاة ازمذةر عو هت  : k- Meansازمذةر عو  -

 ااط الاذا ات اء   ااط مدددي  ضدد مجاوضات فرضذة من علةع  باا أن مجاوع ايربعات هو مرب  ايسافة 

ل  منها اء  مجاوع مربعات مسافة ،ا قذاة للاتغذل  اء  قذاة ايعنى الاديهي الأقربع  ياك  التعاالإقلذدية 

 ايتوساة للاتغل . 

تلة الأقرب  إضادي لخاوات ا مذة: يت   عذلن الاذا ات )النااط( اء  المجاوضة التي ي تمي اليها الك k- Means مار 

يت  اسدذ اا معذار التوقفع  حساب ،ا كتلة لذكون مركزًا  جاذ  النااط الم ععةع  يت  مكرار ا  وازمذة حتى

 ايعادلة التالذة: k- Means مأعذ  عSerkan et al 2023مثا: ضدم  غذل  ات المجاوضات 

 
هو مجاوع  W (Ck)ع  μ j  مركز المجاوضة ع xi هت ايسافة الإقلذدية للن  ااة الاذا ات xi - μj∣∣2∣∣ حذث ان حذث

ب م  ال كا الأمثا؛ اسة ل عتذار الأ ءت للكتلة ايركزيةع  قد متاار حس K-Means  عتب  .k ايربعات داعا المجاوضة

 .Ja, H., 1979 لذل  م  ال ائ    غذا ا  وارزمذة ضدي مرات م  مكوينات أ لذة مختل ة

عد ،ا  ااة Agglomerativeيدا  هذا الناوصط منهجذة التكتا م  أض   اء  أس ا : المجموعات الهرمية -
ُ
ع حذث  

ضة من علة مامة ض  طريس مدديد ماذاس مسافة معلن يكون الارب للن  ااتلن يت  حسابهاع  يت  لذا ات مجاو 

مجاذ  الأز اط الأقرب معًا ات مجاوضة  احديع هذه العالذة  ستار ب كا متكرر حتى يت  دم  جاذ   ااط الاذا ات 

 معًا لتكوي   ااة  احدي.

  النااطع  بعد صل  يت  ماسذاه  اء  مجاوضات من علة م  أما النهج الثاني لاجاوضة  احدي مدتو  ض   جاذ

. متالخ المجاوضات الهرمذة لأنها ا مدتاط اء   Divisive (TopDown)زيادي ايسافة لذنه ع  يالس ض   هذا النهج 

 معرفة ضدد المجاوضات ايالوبة ات ايرحلة الأ ء ع  ا موجد معلاات ادعا   ر رية  سهلة التن ذذ.

 .ات الت الم لالتعل  اياءت Agglomerativeالدراسة ا حالذة ض    هج    عتاد

هو  هج مجاذعت هرمي ياني التجاعات ايتداعلة ض  طريس :  Agglomerative  Clusteringالتكتا التجاعت  -

الدم  التدريجت للأز اط م  التجاعاتع  مادأ هذه الارياة لكا  ااة لذا ات حذث مجا  مجاوضاتها ا  الةع 

 مجا  ب كا متكرر المجاوضات لناا ض   ا حد الأدنى يسافة اارمااطع حذث يت  دم  جاذ  النااط ات مجاوضة 

التي مالا م  اجااءت التااي  داعا المجاوضة ات ،ا  Wald Method احدي طااًا يعايل  الربط مثا طرياة  ارد 

ة للن المجاوضات؛ ماا يساضد ات مدديد ضدد عاويع  يت  دم  ز ط م  المجاوضات م  ا حد الأدنى م  ايساف

 .(Müllner, 2011)المجاوضات ض  طريس فدص مستوى اارمااط الذ  يت  فذا دم  ايعلومات 

𝑾(𝑪𝒌)  =   𝐦𝐢𝐧 𝝁𝒋  ∈  𝑪( ∣∣ 𝒙𝒊 − 𝝁𝒋 ∣∣
𝟐)𝒏

𝒊=𝟏  
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 عرف هذه ا  وارزمذة المجاوضات لأنها مناطس  :Density Based Clusteringالتجميع على أساس الكثافة  -

عد النااة  ااة أساسذة اصا ،ان لديها أكل  م  ε(eps)  MinPts:مستاري صات كثافة ضالذة  متالخ لاعلاتلن 
ُ
     

MinPts  داعاε ع  هت  ااة حد دية اصا ،ان لديها أقا م MinPts داعاε ع  لكنها ما  ات  ااة أساسذةع   ااة

ات مدديد ضدد المجاوضات مسااًاع ماا يجعلها م ذدي لمجاوضات الاذا  DBSCAN و اا لخ ف صل . ا متالب 

صات المجاوضات صات الأشكا   الأحجام الم تل ة.  سدند ال كري الريا ذة الأساسذة اء  م اهذ  امكا ذة الولو  

 . (Ester et al.,1996)اء  الكثافة  اامعا  

- Model-Based Clustering : النااصط الإحعا ذة أ  الريا ذة المحددي   ستخدم هذه ا  وازمذات العديد م

ضناقذد المجاوضات. قد يت  مدديد ضدد المجاوضات مسااًا ض   الر   م  أن صل  ليس  ر ريًاع مسااًا لتكوي  

 ,GMMمذة ض   مزي  م  ااحتاالذة الأساسذة  م  أ مجاوضاتع  م  أمثلة هذه المجاوضة ز ر  عاا هذه ا  وا

COBWEB, NN .(Ghosal et al., 2020) 

 Vector  الذ  م  ا حعو  ضلذا م   جهة  ظر احعا ذة  متالخ هذه ا  وازمذات لأ ا ياك  م سل  الاس

Quantization (Benabdella et al 2019).  مات  هو ر ز ا ماتعر هذه الدراسة ض    وع  احد م  هذه ا  و.GMM 

لأ ا  اوصط احتااءت ي ة ض أن جاذ   ااط الاذا ات يت  ان اؤها  Gaussian Mixed Models (GMM):يعرف  -

د م  التوزيعات الغوسذة  ل  معر فة ا حد د.  ايلخي الأساسذة للناوصط أنها مولد م  علذط لعدد مدد  

 ,.Li et al)(ع  أعذ اارمااات ا  اذة ات ااضتاار  (HYPERELLIPSOIDSمجاوضات م  فرط الاا  الناقص

2022). 

م  معلاات  Gaussian اتأن الاذا ات يت  ان اؤها م  مزي  م  العديد م  موزيع Gaussian Mixtureم ة ض  ااصط 

 ااصط احتاالذة  ساح لالتجاذ  الناض ع ماا يعني أ ا  أنها Gaussian Mixtureع كاا  عرف GMMs ل  معر فة 

 م   عذلن ،ا  ااة لذا ات لمجاوضة  احدي كاا م عا
ً
ااة الاذا ات  ع فإنها  عاي احتاالذة أن مكون K-Means لدا

المحتالة. يت  مادير معلاات الناوصط لاستخدام عوارزمذة التوق   التعظذ   م تمي اء  ،ا مجاوضة م  المجاوضات

(EM) ع  التي مددّث ب كا متكرر ايعلاات لزيادي احتاالذة الاذا ات ايعااي للناوصطع متاثا الوظذ ة ايو وضذة

 :ات  ظذ ة احتاا  اللو اريت  GMM لة

ℓ(𝜃)  =  ∑ 𝑙𝑜𝑔 (
𝑛

𝑖=1
 𝜋𝑘 𝒩(𝑥𝑖 ∣ 𝜇𝑘 ,  )𝑘  )
𝐾
𝑘=1  

 م  متوسط k هو دالة الكثافة الغا سذة للاجاوضة N (xi ∣ μ k Σ k)ع kهو معاما ا  لط للاجاوضة ع  π k حذث

μ k  مع وفة التغاير Σ k عθ  ياثا لارامة ات  اوصط الم لوط.  مدس  هذه ا لذات لاير  ة لوجا عاص  ظرًا

 ..(Reynolds, 2009)ات أحجام  هذا،ا ارمااط مختل ة داعا الاذا ات لادرتها ض   معاذ  مجاوضات ص

 خطوات عمل الذكاء الاصطناعي  )2-2-3(

 متاثا د ري ضاا الذ،اا االانا ت ات سا  عاوات ر يسة: 

  متضا  هذه ايرحلة ا حعو  ض   الاذا ات الأ لذة. ع Data Collectionجا  الاذا ات:  -



اياءت لالتعل  الت الم ات االانا ت الذ،اا  ااصط أداا ماذذ   

[420] 

هذه ايرحلة التنظذف الأ ءت للاذا اتع مثا: ازالة الع وف ال ار ة  مدويلها اء  منظذف الاذا ات:  مت  ات  -

 العذغة التي يستاذ  الناوصط التعاما معها جعلها جاهزي ل ستخدام. 

ة ايعا جة ايسااة للاذا ات:  هت  ر رية لأ  م ر ع كال  أ  لغل  لأن الاذا ات الأ لذة هت لذا ات  ل  منظا -

غذية الناوصطع  ضادي ما متضا  ايعا جة ايسااةع مثا: التكويد  اعتذار الساات  ايلخات  ليست جاهزي لت

  النااصط الذ  سيت  مدريبها  مدلذا اارمااط.

 مدريب الاذا ات: حذث يت  ات العادي ماسذ  الاذا ات اء  لذا ات ل عتاار  بذا ات للتدريب.  -

(ع  ستوضح الدراسة ات ا جزا التاءت 2024ارات. )ضاد الغنيع ماذذ  الناوصط:  صل  م  ع   ضدد م  ااعتا -

 بعض أ واع اعتاارات ماذذ  التعل  ا ءت  الذ  سيت  استخدمها. 

 الاختبارات المستخدمة في تقييم النماذج المختلفة  4)-2-2(

م ذد ضندما : نساة اي حظات ايتوقعة ب كا صحذح اء  اجااءت اي حظاتع ا ا ماذاس Accurancy- الدقة -

 مكون ال ئات ايستهدفة متواز ة ب كا جذد.

 
  – Re callالاستدعاء  -

 
نساة اي حظات الإيجالذة ايتوقعة ب كا صحذح اء  جاذ  اي حظات ات ال ئة ال علذةع م   التذكير الحساسية:  -

 ايه  ب كا عاص ضندما مكون مكالذف الأعااا السلاذة ايرم عة.

توقعة : نساة اي حظات الإيجالذة اي positive predictive valueة التنبؤية الإيجابية()القيم الضبط أو - 

 ب كا صحذح اء  اجااءت اي حظات الإيجالذة ايتوقعةع مرماط الدقة العالذة لاعد  ايجابي زا ف منخ ض.

 
 ذجة الإيجالذاتلندمأعذ هذه اايتوسط ايرجح للاذ  الت المية الإيجالذة )الضاط(  ااستدضاا.  :F1-Scoreدرجة  -

ا  اطئة  السلاذات ا  اأ ات ااضتاارع  عد هذه الارياة جذدي للتعال  ض  أداا الناوصط العام ضند التعاما م  

 ال ئات  ل  ايتواز ة.

 
ث ان ا  ط يستخدم هذا اياذاس ات ماذذ  أداا  ااصط التنع ذفع حذ:  ROC –AUCلاينااة الواقعة مدت ا  ط 

ROC –   هو مندنى احتااءتAUC  هت اينااة الواقعة مدت اينح ع ف ي حالة أن مالغ– AUC  احد يكون أداا 

 في ل  صل  اء  ضدم الاوي التاذلخية للناوصط التع ذف الم تب . AUC0.5–الناوصط مثالذًاع أما ات حالة للوغ 

 

𝐴𝑐𝑐𝑢𝑟𝑎𝑐𝑦 =  
𝑇𝑃 + 𝑇𝑁 

𝑇𝑃 + 𝑇𝑁 + 𝐹𝑃 + 𝐹𝑁
 

𝑅𝑒𝑐𝑎𝑙𝑙 =  
𝑇𝑃

𝐹𝑁 + 𝑇𝑃
 

𝑃𝑟𝑒𝑐𝑖𝑠𝑖𝑜𝑛 =  
𝑇𝑃

𝑇𝑃 + 𝐹𝑃
 

𝐹1 = 2 × 
𝑃𝑟𝑒𝑐𝑖𝑠𝑖𝑜𝑛 ∗ 𝑅𝑒𝑐𝑎𝑙𝑙

𝑃𝑟𝑒𝑐𝑖𝑠𝑖𝑜𝑛+ 𝑅𝑒𝑐𝑎𝑙𝑙
 

𝐴𝑈𝐶 =   𝑇𝑃𝑅 (𝑡) 𝑑𝐹𝑃𝑅 {𝑡}
1

0
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لف أداا  اوصط التع ذف ض   مجاوضة هو جد   يستخدم  الاًا لو   CONFUSION MATRIX:مع وفة اارمااك 

عرف الاذ  ا حاذاذة لها. ا ا يجد   ضدد الإيجالذات ا  اطئة  السلاذات ا  اطئة 
ُ
م  لذا ات ااعتاار التي  

 م  مجرد نساة التع ذ ات الصحذدة 
ً
 الإيجالذات ا حاذاذة  السلاذات ا حاذاذةعماا يساح لتدلذا أكل  م عذ 

 )الدقة(.

ستوظف الدراسة أيضًا   ع ROC AUC قذ   F1نااصط لنااً ض   الدقة  الدقة  ااستدضاا  درجة سيت  ماذذ  ال

 .الواق لتاذذ  قاللذة مااذس النااصط الت المية ات  CONFUSION MATRIXمع وفات اارمااك 

ك      الإطار  بناا ض   أهداف الدراسة ا حالذة  هت ماذذ  أداا  اوصجت التعل  ا جاا ت  عوارزمذات التجاذ  يا

 العام للدراسة التى متضا  ا  اوات التالذة:

 تحديد العوامل المؤثرة في التعثر المالى  -

  ضلذا ياك  مدديد العواما ايلمثري ات الت الم لالتعل  اياءت  فاًا لل كا التاءت:

 

 

 Ensemble Learning                   لواساة  ااصط 

 

 

 

 اليمحددات التعثر الم :1شكل 

 م  اضداد الااحث ايعدر:

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 المتغير التابع

 التنبؤ بالتعثر المالي

 يتم استخدام نموذج

EM-ZSCORE 

د الشركات لتحدي

المتعثرة وغير 

 المتعثرة.

 المتغير المستقل )الميزات(

 المؤشرات الاقتصادية

 النسب المالية

 عوامل الحوكمة

 خصائص الشركات

 سعر السهم
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 أنواع الذكاء المختارة وتدريبها  -

 
 

 

 

 

 
 

 

 

 

 

 واع الذكاء الاصطناعى المختارة وتدريبهانأ :2شكل 

 م  اضداد الااحثة ايعدر:

  F- SCOREماذذ  اداا النااصط الم تاري م  ع   اعتاارات الدقة   ااستدضاا   اينااة الواقعة اس ا ا  ط   

 الدراسات السابقة )3 -2(

مناس  الدراسات السالاة اء  جزأي ع صل  لناا ض   الإطار العام السالسع حذث مركز الدراسة ات ا جزا الأ   ض   

العواما ايلمثري ات التعل  اياءتع   ستعرض ات ا جزا الثاني الدراسات ا  الة لتاذذ  أداا  ااصط التعل  ا جاا ت 

 ت الت الم لالتعل  اياءت ض   الندو التاءت:  عوارزمذات التجاذ  ا

 الدراسات الخاصة بالتعثر المالي ومحدادته -

o تأثير خصائص الشركات في التعثر المالي 

ض   مدلذا اا ددار اللوجستي لل ر،ات العغل ي  Wang & Guedes (2024)ف ي الب  غا ع اضتادت دراسة 

ع  اضتادت 2018حتى  2010تعل  اياءتع  صل  ع   ال ة ي م   متوساة ا حج  ات مدديد العواما ايلمثري ات ال

الدراسة ض   بعض ال سب ايالذةع مثا: الربدذة  ايديو ذة  معدات  غاذة ال ا دي  ععا ص ال ر،ات ،ا حج  

الآليالتعلم

التعلم الخاضع للإشراف 

اف التعلم غير الخاضع للإشر

CLUSTERING ALGORITHM

K-MEANS , agglomerative

DBSCAN 

Gaussian mixed models (GMM

ENSEMBLE LEARNING  

- XGBOOST  

- Adapboost  

- Cat boost  

- Gradient boosting  

- Cart  

- Staking  
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 العارع  استخلعت الدراسة أهاذة د ر حج  ال ركة  ضارها ات التعل  اياءت لل ر،اتع ض  ي ض   ملمشرات 

 ذة. الربد

  مدلذا اا ددار ايتعدد ات مدديد العواما ايلمثري ات التعل  اياءتع  صل  ض  Hidayat & Yuniati (2024) استخدم 

ت الدراسة ض   ال سب ايالذة ع  اضتاد2020- 2018شر،ات معدات الناا اياذدي ات ا د نسذا ع   ال ة ي م  

اء   جود ض قة للن نسب التدا    حج  ال ر،ات  ربح  علعت الدراسة  ع ععا ص ال ر،ات )حج  ال ر،ات(

ال  اط  مكالذف ال  اط  بلن التعل  اياءت لل ر،اتع كاا أ ضحت الدراسة  جود ض قة ضكسذة للن نساة الرف  

 اياءت  معد   او اياذعات  بلن التعل  اياءت لل ر،ات.

  ال ر،ات ات مدددات التعل  اياءت ات الد ذ ع مدديد مأثل  حج ) .2021Sponerova et al استهدفت دراسة )

شركة لغل ي  متوساة ا حج  لاستخدام مدلذا اا ددار اللوجستي. كاا استخدمت  2800 طاات الدراسة ض   

بعض ال سب ايالذة مثا الربدذة: العا د ض   الألو /لاات الربح قاا الضربذة/اجااءت االةخامات  الرف  اياءت 

امات/حاوق ايلكذةع اجااءت االةخامات/الألو ع  معد  د ران الألو   رأس ايا  العاما/اجااءت اجااءت االةخ 

ل ر،اتع لالألو .  أكدت الدراسة أن ال سب ايالذة ا  الة الرف  اياءت  الربدذة ملمثر مأثلً ا جوهريًا ات التعل  اياءت 

 ءت  السذولة  ال  اط ات التعل  اياءت.كاا أن ال ر،ات متوساة ا حج  ملمثر فيها نسب الرف  ايا

ع 2018-2016ض   ال ر،ات العناضذة  الكذاا ية ات ا د  يسذا ع   ال ة ي م   Dirman (2020)أجريت دراسة   

حذث استخدمت ملمشرات الربدذة )لاات الربح/اجااءت الألو (  السذولة )الألو  ايتدا لة /ا  عوم ايتدا لةع 

جااءت الديون/حاوق ايلكذة(  حج  ال ر،ات ) لو لت  الألو (  التدفاات النادية ا حري  نسب الرف  اياءت: ا

 اضتادت الدراسة ض   مدلذا اا ددار ايتعددع حذث استخلعت  جود لتدديد العواما ايلمثري ات التعل  اياءتع 

 التعل  اياءتع أما معدات  ض قة موجاة للن ملمشر الربدذة  التعل  اياءتع  ض قة ضكسذة للن حج  ال ر،ات

 السذولة  نسب الرف  اياءت  لاات التدفس ا حر ا ملمثر ات التعل  اياءت. 

،ات للت الم لالتعل  اياءتع  صل  ات قااع الد يذد ات للغاريا جاعت لذا ات ال ر  .Souse et  al    (2022)دراسة كذل  

ة ت ماوير الإطار اياة ح ض   دم  ايعلومات ايالذة  ااقتعادي.  اضتاد الااحثون ا2019حتى  2009ع   ال ة ي م  

مثا النام  الاومي الإجااءت  التض    حج  ال ركة  ضارها؛  م  ث  أظهرت الدراسة أن ايعلومات ااقتعاديةع 

  عالة النام  الاومي الإجااءت  ععا ص ال ر،ات )ضار ال ركة(ع ملمثر ات التعل  اياءت. 

مدديد العواما ايلمثري ات الت الم لالتعل  اياءت ض   ال ر،ات العاملة  El Ansary & Bassam (2019)ة استهدفت دراس

ات د   ال رق الأ سط  شاا  أفرياذاع  اضتادت الدراسة ض   ال سب ايالذة )رأس ايا  العاما/اجااءت الألو ع 

معد  د ران الألو  الثالتةع  جااءت الألو علاات الربح قاا الضرياة/اجااءت االةخاماتعالأرباح المحتجزي/ا

التدفاات النادية م  العالذات الد غلذة/الربح الد غلييع التدفاات النادية/اجااءت الألو . كاا استخدمت 

الدراسة متغل ات ااقتعاد لالد  ع مثا: التض    معد  ااستارار الأمنيع  اضتادت ض   ععا ص ال ر،اتع 

خدمت الدراسة مدلذا اا ددار اللوجستي؛  بناا ض   مدلذا اا ددار اللوجستي أكدت  هت حج  ال ر،اتع  است

الدراسة أن ال ر،ات ايتعل ي التي  عاني م  ضدم ك ااي رأس ايا  أ  عسا ر ات  تا   الأضاا ع أ   عاني م  ا خ اض 

أرباح مدتجزي منخ ضة أ   شديد ات التدفاات النادية م  العالذات الد غلذة )مدفاات  ادية لالسالب( أ 
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عسا ر مرحلة معر ة للتعل  اياءتع كاا أكدت الدراسة أن ال ر،ات لغل ي ا حج  معر ة ب كا كال  اء   قوضها 

 ات التعل  اياءت ات حاات التض   ايرم    ضدم ااستارار الأمني ات الد   التي  عاا فيها هذه ال ر،ات. 

ة أظهرت  تا   بعض الدراسات أن ععا ص ال ر،ات ليس لها مأثل  جوهر   ض   ع ف  تا   الدراسات السالا

مدديد مأثل  ال سب ايالذة  ععا ص  Appah et al. (2024) ات التعل  اياءت لل ر،ات.  ات  ذجل يا استهدفت دراسة

 .2022-2018شركة لناضذة ماذدي ات الاورلة ع   ال ة ي م   60 ال ر،ات )ا حج ( ات التعل  اياءت لعدد

 موللت  دذجة الدراسة  Generalizad Method of Moments (GMM). استخدمت الدراسة مدلذا اا ددار  

اء   جود ض قة موجاة صات دالة احعا ذة للن الربدذة  التعل  اياءتع   جود ض قة ضكسذة صات دالة احعا ذة 

اتع ست صات دالة احعا ذة للن السذولة  التعل  اياءت لل ر، للن الرف  اياءت  التعل  اياءتع   جود ض قة موجاة لي

   جود ض قة موجاة ليست صات دالة احعا ذة للن ا حج   التعل  اياءت لل ر،ات. 

مأثل  نسب السذولة  الرف  اياءت  معد   او الأرباح  ععا ص  Trisandi & Syifa (2024) استخدمت دراسة 

ع 2022-2020لتعل  اياءت ل ر،ات الد ذّد ات ا د  يسذا  ماللخيا ع   ال ة ي م  ال ر،ات )حج  اينظاات( ات ا

 استخدمت الدراسة مدلذا اا ددار ايتعددع  موللت اء   جود ض قة ضكسذة صات دالة احعا ذة للن السذولة 

اءت ابي معنو  ل ساة الرف  اي معد  الناو ات لاات الربح ض   التعل  اياءت لل ر،ات.  أكدت الدراسة  جود مأثل  ايج

  د  يسذا. ات التعل  اياءتع ات حلن ل  مثبت الدراسة مأثل   حج  ال ر،ات ات التعل  اياءت ات شر،ات الد ذد ات ماللخيا  إ

 تأثير عوامل الاقتصاد الكلي في التعثر المالي  -

o لناتج القومي الإجمالي( في التعثر تحديد تأثير عوامل الاقتصاد )مثل التضخم وسعر الصرف وسعر الفائدة وا 

 المالي في الشركات

اهت  العديد م  الااحثلن لدراسة مأثل  ضواما ااقتعاد ات التعل  اياءت لل ر،ات  عالة التض    سعر ال ا ديع 

تأملن مدديد العواما ايلمثري ات التعل  اياءت لل ر،ات ات شر،ات ال Kebede et al. (2024) بايثا استهدفت دراسة 

الإثذوبذةع  اضتادت الدراسة ض   معلومات ااقتعاد لخ ف ال سب ايالذةع  استخدمت الدراسة مدلذا اا ددار 

ا  ايع حذث أثادت الدراسة  جود ض قة ضكسذة صات دالة احعا ذة للن التعل  اياءت  العا د ض   الألو   حج  

الرف  اياءتع حذث ك  ت الدراسة ض   جود ض قة طردية للن ال ركة  معد  الناو ات الأرباحع  صل  لخ ف نساة 

 نسب الرف  اياءت  التعل  اياءتع  أشارت الدراسة اء   جود مأثل  جوهر  يعد  التض   ات التعل  اياءت. 

لة شركة ضاارية ماذدي ات الاور  29الاذا ات ايالذة لعدد  Evi and Indra (2022) ات ا د  يسذا استخدمت دراسة 

أثر ضواما ااقتعاد الك ت )التض  ع سعر العرفع سعر ال ا ديع اجااءت  ع لدراسة2019-2010ع   ال ة ي م  

النام  المح ت الإجااءت( ات التعل  اياءت لل ر،ات مدا الدراسة.  أ ضحت  دذجة الدراسة أن سعر العرف يرماط 

عل  ل ا دي  النام  المح ت الإجااءت  التض   ا ملمثر ات التبع قة صات دالة احعا ذة لالتعل  اياءتع ات حلن سعر ا

 اياءت لل ر،ات العاارية ات ا د  يسذا. 

مدديد مدى مأثل  ضواما ااقتعاد الك ت )التض  ع سعر العرفع سعر  Zizi et al. (2022) استهدفت دراسة 

.  استخدمت الدراسة 2021 – 2010ال ة ي م  ال ا ديع النام  الاومي الإجااءت( ات التعل  اياءت ات ايغرب ع   

مدلذا اا ددار ا  ايع حذث ا تهت اء  أن النام  الاومي الإجااءت  التض   ا يلمثران ات التعل  اياءت ات ال ر،اتع 
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ات حلن موجد ض قة طردية صات دالة احعا ذة للن سعر ال ا دي  التعل  اياءتع كاا أن سعر العرف يلمثر مأثلً ا 

 ذًا معنويًا ات التعل  اياءت لل ر،ات. ضكس

 ات مدديد العواما ايلمثري ات التعل  اياءت للانظاات  ل  ايالذة Valentine et al. (2023) كذل  استخدمت دراسة 

ع  موللت الدراسة اء  أن النادية/اجااءت الألو ع 2020حتى  2005اياذدي ات لورلة ا د  يسذا ع   ال ة ي م  

اءت الألو ؛ صات مأثل  سلبي جوهر  ات التعل  الم ز ن/اجا -المحتجزي/اجااءت الألو ع الألو  ايتدا لةالأرباح 

اياءت لل ر،اتع ات حلن أن الألو  ايتدا لة/اجااءت الألو ع  نساة التدا   السري ع  سعر ال ا دي لها؛ مأثل  

ا ب لت اد  التعل  اياءت أن مداس ال ر،ات قدرًا ضالذً ايجابي ات التعل  اياءت لل ر،ات.  استخلعت الدراسة أ ا يج

 م  اياذعاتع م  موفل  السذولة النادية لسداد االةخامات قعل ي الأجا م  العاا م  أجا ااستارار ات الناو  كب 

حج  اينظااتع  ا حد م  ااقة اض لت اد  ال وا د  عدمة الدي  الااهظةع  م  اي حظ أن هذه الدراسة 

  اوصط اا ددار  RFتادت ض   استخدام أد ات الذ،اا االانا ت لتاوير  اوصط يجا  للن الغالات الع وا ذة اض

 اللوجستي. 

ات اينهجذة ايستخدمةع حذث اضتادت هذه الدراسة أد ات  Zizi et al. (2022) اعتل ت هذه الدراسة م  دراسة

ا  حلن اضتادت  .  اوصط اا ددار اللوجستي RFالع وا ذة الذ،اا االانا ت لتاوير  اوصط يجا  للن الغالات 

(Zizi et al. 2022)  .ض   أسلوب )مدلذا اا ددار ا  اي( الإحعائي 

حذث ان الدراسة ا حالذة  ستخدم منهجذة مدلذا  عValentine et al, (2023) مختلف الدراسة ا حالذة م  دراسة 

            ات مركذا استخدمت دراسة .  RFمعها ات استخدامها لناوصط  مت س عEnsemble Learningاارمااط   ااصط 

(Isil (2021  أسلوب التعاذ  للحظات الإحعائيGeneralizad Method of Moments (GMM)  لتدديد الع قة

.  استخلعت الدراسة أن ملمشرات ايالذة 2019-2010للن ال سب ايالذة  ضواما ااقتعادع  صل  ع   ال ة ي 

)نساة السذولةع التد ا  السري ع  معد  د ران الألو ع نساة الديونع  نساة الرف  اياءت  معد  د ران الألو ( 

ت لها ض قة موجاة صات دالة احعا ذة لالتعل  اياءتع  أ ا يوجد ض قة ضكسذة صات دالة احعا ذة للن التعل  اياء

  ضواما ااقتعاد الك ت.

مدديد أثر ضواما ااقتعاد الك ت ات التعل  اياءت لل ر،اتع  Ece and Guven (2020)ة  ات مركذا استهدفت دراس

ع حذث أس رت  تا   الدراسة ض   جود ض قة موجاة صات دالة  صل  لاستخدام معادلة اا ددار ا  اي

لن معد  الناو احعا ذة للن معد  ال ا دي ا حاذاي  بلن التعل  اياءتع  ض قة ضكسذة صات دالة احعا ذة ل

ااقتعاد   ضرض الناود  بلن التعل  اياءتع  أشارت الدراسة اء   جود ض قة ضكسذة ليست صات دالة احعا ذة 

 للن معد  الااالة  التعل  اياءت لل ر،ات. 

 الإجااءتمدديد الع قة للن ضواما ااقتعاد الك ت متاثلة ات النام  الاومي  Sairin et al. (2019)استهدفت دراسة   

ض    2017-2008 معدات التض    الالب ض   الناود  سعر ال ا ديع  بلن الت الم لالتعل  اياءت ع   ال ة ي م  

 استخدم الااحثون معادلة اا ددار ا  ايع حذث أظهرت  تا   الدراسة  جود ض قة شركة ماللخيةع  21ضدد 

 .تض    بلن الت الم لالتعل  اياءتقوية للن ،ا م  سعر ال ا دي  الالب ض   الناود  ال
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 ض   ع ف م   تا   الدراسات السالاة التي اقة حت  جود مأثل  قو  لعواما ااقتعاد الك ت ات التعل  اياءتع 

مدديد العواما ايلمثري ات التعل  اياءت لل ر،ات ات ا د  يسذاع  استخدمت .Rinofah et al 2022) (دراسة استهدفت 

ات ايالذة )معد  التدا  ع  نساة الديون/اجااءت الألو ع  العا د ض   الألو   معد  د ران الدراسة ايلمشر 

الألو   معد   او اياذعات(ع  كذل  العواما ااقتعادية )معدات التض  ع سعر العرفع سعر ال ا ديع 

ايتعددع  أس رت الدراسة   استخدمت الدراسة أسلوب مدلذا اا ددارمعد  الناو ااقتعاد  ض   التعل  اياءت(. 

ض   جود ض قة موجاة صات دالة احعا ذة للن معدات التدا    د ران الألو    او اياذعات  بلن التعل  اياءت 

لل ر،اتع   جود ض قة ضكسذة للن نساة الديون/اجااءت الألو   التعل  اياءتع ات حلن اسدنجت الدراسة ضدم 

 تعادية  التعل  اياءت لل ر،ات.  جود ض قة للن ايلمشرات ااق

( مدديد أثر ايعلومات ايالذة )المحاسبذة  معلومات السوق(  العواما 2020 (مهنا ,الاويا دراسةاستهدفت كاا 

ااقتعادية  ععا ص ال ر،ات )ضار  حج  ال ركة  طاذعة العناضة(ع  لتداذس  رض الدراسة م  مجاذ  

ركة  ل  مالذة ماذدي ات لورلة الكويت  مسااةع  استخدمت الدراسة ضددًا ش 62لذا ات مالذة   ل  مالذة لعدد 

م  ايعلومات ايالذة ا  الة لالتدفاات النادية )التدفاات النادية م  العالذات الد غلذة/اجااءت الألو ع 

 غلذة/ا  عوم التدفاات النادية م  العالذات الد غلذة/اجااءت االةخاماتع التدفاات النادية م  العالذات الد

ايتدا لةع التدفاات النادية م  العالذات الد غلذة/لاات اياذعات(  الربدذة )العا د ض   الألو /رأس ايا  

لخ ف الاذاة السوقذة للسه   ربدذة السه (  الأرباح المحتجزي/اجااءت الألو ع العاما/اجااءت الألو ع

ءت.  استخدم الااحثان أسلوب مدلذا اا ددار اللوجستيع  ايعلومات ااقتعادية مثا النام  الاومي الإجاا

ية  موللت الدراسة اء  أن ايعلومات ايالذة التي ملمثر ات التعل  اياءت لل ر،ات هت ال سب ا  الة لالتدفاات الناد

ةع لومات ايالذ الربدذةع كاا أن ايعلومات ض  السوق ملمثر ات التعل  اياءت لل ر،اتع  ل  أنها أقا مأثلً ا م  ايع

 أثادت الدراسة  جود مأثل  جوهر   حج   ضار ال ركة ات التعل  اياءت لل ر،اتع  ل  أن الدراسة ل  مثبت مأثلً ا 

 جوهريًا للاعلومات ض  ااقتعاد ات التعل  اياءت لل ر،ات.

o تأثير آليات الحوكمة في التعثر المالي للشركات 

 –ا  ب ي –أثل  ضنالر ا حوكاةع مثا: مجلس الإداري )م  حذث ا حج   استهدف العديد م  الااحثلن مدديد م

ضدد مرات انعااد مجلس  –التنوع  –الأضضاا ايستاللن ات المجلس  –العار  –الوظذ ة ايزد جة لعضو ايندب 

راجعة(ع اعذة  جان ايم –الإداري(ع   جان ايراجعةع مثا: ضدد مرات انعااد  جان ايراجعةع الأضضاا ايستاللن 

 هذكا ايلكذة )ملكذة ايديري ع ملكذة ايلمسسات(ع  ايراج  ا  ارجت م  حذث ا جوديع  ل  أن هذه الدراسات 

 ام ات ات حلن  اعتل ت ات حلن آعر ض  مأثل  ،ا أداي م  أد ات ا حوكاة. 

ت ايعريةع  استخدمت مدديد أثر ا حوكاة ات التعل  اياءت لل ر،ا Rasheed (2023) ات معرع استهدفت دراسة 

الدراسة آلذات ا حوكاة الداعلذة متاثلة ات  جان ايراجعة  مجلس الإداري  أسلوب مدلذا اا ددار ا  اي ض   

.  أ ضحت  دذجة مدلذا 2021 -2017ع   ال ة ي م   EGX 100شركة ماذدي ات ملمشر  71التعل  اياءتع  صل  ض   

احعا ذة للن حج  مجلس الإداري  استا ية أضضاا مجلس الإداري  ضدد  الاذا ات  جود ض قة ضكسذة صات دالة

مرات اجتااع المجلسع  بلن التعل  اياءت لل ر،ات ايعريةع  أشارت الدراسة اء  أن  جود حوكاة جذدي لال ركة 

 مخ ض م  فرص  عر ها للتعل  اياءت. 
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 Rasheed (2023  (ال ر،ات ايعريةع  استخدمتكاا استهدفت مدديد متغل ات ا حوكاة  رأس ايا  الب رى ات 

ختلف الدراسة ض   ال ركة اياذدي ات الاورلةع  اضتادت ض   مدلذا اا ددار ا  ايع  م  EM-Z SCOREملمشر 

ات اينهجذة ايستخدمةع حذث انها  عتاد ض    ااصط التعل  اياءت م   احذة  Rasheed (2023) ا حالذة ض  دراسة

العاار   مواد الاناا  قااع الد ذد  اياا اتع كاا مختلف  ماتعر فاط ض   شر،ات الاااع   م   احذة أعرى 

 غاي ال ة ي م   Rasheed (2023  (ات ال ة ي الزمنذةع اص ان دراسة Rasheed (2023)دراسة ا حالذة ض  دراسة 

 .2022 -2007ع ليناا الدراسة ا حالذة  غاي ال ة ي الزمنذة م  2021- 2017

مدديد مأثل   جان ايراجعة  ايعلومات ايالذة Sakulpolphaisan & Hensawang (2022) ل  استهدفات دراسة كذ

شركة.  م  مجاذ  لذا ات  161لواق   2019-2017ات الت الم لالتعل  اياءت ض   ال ر،ات التاي  دية ع   ال ة ي م  

جان ايراجعةع ماثذا ايرأي ات  جان ايراجعةع عب ي ض   جان ايراجعة ات ال ر،ات مدا الدراسة ) هت: حج   

أضضاا  جان ايراجعةع ضدد الأضضاا ايستالذلن لاللجان ايراجعةع ضدد مرات انعااد  جان ايراجعة(. كاا 

استخدمت الدراسة ضددًا م  ال سب ايالذةع مثا: السذولة  الربدذة  نساة ايتعلاة لالسوقع مثا: مضاضف 

تخدمت الدراسة ضار ال ركة  طاذعة العناضة؛  بناا ض   استخدام مدلذا اا ددار اللوجستيع الربدذةع  اس

ملمثر ات  اجااءت الألو ؛ استخلعت الدراسة أن ،ا ضدد مرات انعااد  جان ايراجعة  نساة اجااءت االةخامات/

 للن التعل  اياءت  عب ي أضضاا  جانالتعل  اياءت لل ر،ات مدا الدراسةع كاا است تجت الدراسة  جود ض قة سلاذة 

 ايراجعة  مضاضف الربدذة  العا د ض   الألو   التعل  اياءت. 

دراسة مأثل  آلذات حوكاة ال ر،ات ات التعل  اياءت ات ا د  يسذا.  لتداذس  Yusra & Bathtera (2021) هدفت 

ع 2019-2017ت الاورلة ع   ال ة ي م  شركة لناضذىة ماذدي ا 35هدف الدراسة حعا الااحثان ض   ضذنة م  

 استخدمت الدراسة مدلذا اا ددار ايتعددع  موللت اء  أن هذكا ايلكذة  استا لذة مجلس الإداري ا ملمثر ات 

التعل  اياءت ات ال ر،اتع  ل  أن الدراسة موللت اء   جود ض قة صات مأثل  جوهر   حج  مجلس الإداري   جان 

 عل  اياءت ات ال ر،ات. ايراجعة ات الت

مدديد أثر آلذات حوكاة ال ر،اتع مثا: هذا،ا ايلكذة  مجلس الإداري  Abugri (2022) ات  ا ا استهدفت دراسة 

شركة ع   ال ة ي  15)حج  مجلس الإداريع التنوع  ايديري  ايستاللن( ات التعل  اياءت ات ال ر،اتع  صل  ض   

ت التعل  اياءت ات ال ر،ات اياذدي ،ا ت بسبب آلذات ا ددار ا  اي أن نساة التااي  . أ ضح مدلذا اا 2019- 2015

ا حوكاةع  أن ،ا م  منوع  حج  مجلس الإداري يلمثر ات التعل  اياءتع  صل  ض   ضكس هذا،ا ايلكذة  الأضضاا 

امخاص الارارات السلذاة  ايستاللن ات المجلسع  أ لت الدراسة لضر ري مااذس حوكاة جذدي ات ال ر،اتع  صل 

 التي مداس أهداف ال ر،ات  استا لذتها.

اا ددار ا  اي لدراسة مأثل  ربدذة ال ر،ات  آلذات  Nawang et al. (2022  ( ات ا د  يسذا استخدمت دراسة

اء   جود  .  موللت  دذجة الدراسة2021-2017ا حوكاة )مجلس الإداري( ات التعل  اياءت لل ر،ات ع   ال ة ي م  

ض قة ضكسذة صات دالة احعا ذة للن ربدذة ال ر،ات  التعل  اياءتع  مدض  هذه الندذجة  ظرية الإشاريع 

 است تجت الدراسة  جود ض قة موجاة صات دالة احعا ذة للن حج  مجلس الإداري  التعل  اياءتع  أشار 

ماثذا ايرأي ات مجلس الإداري ا يرماط لدد ث التعل   الااحثون اء  أن هذه الندذجة مدض   ظرية الو،الةع  ل  أن

 اياءت لل ر،ات.
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( مدديد أثر ععا ص مجلس الإداري  جودي الأرباح ات التعل  اياءت ات 2022 ( استهدفت دراسة النجار  بسذوني

لس الإداريع ع  م  مجاذ  لينات ض  ععا ص مج2018-2016ال ر،ات ايعرية اياذدي ات الاورلة ع   ال ة ي م  

 حج  مجلس الإداري  الوظذ ة ايزد جة للادير التن ذذ    جود  Gender Diversityمتاثلة ات التنوع ات ا ج س 

أضضاا مستاللن ات مجلس الإداريع  جودي الأرباح متاثلة ات الادري ض   الت الم لالأرباح  ااستارارية ات مداذس 

ا ددار ا  اي ايتعدد لتداذس هدفهاع  استخلعت اء   جود مأثل  سلبي الأرباح. لايثا استخدمت الدراسة مدلذا ا

جوهر    عا ص مجلس الإداري ات التعل  اياءتع  كذل   جود ض قة ضكسذة صات دالة احعا ذة للن جودي الأرباح 

  التعل  اياءت لل ر،ات. 

شركة ات العلن ع   ال ة ي  2824ات ات مدديد مأثل  آلذات حوكاة ال ر،  Li et al. (2021)كاا استهدفت دراسة 

.  امخذت الدراسة ،ا م  ععا ص مجلس الإداري )حج  مجلس الإداري  ايديري  ايستاللن( 2019حتى  2003م  

 هذا،ا ايلكذة )ملكذة الد لة  ملكذة أضضاا مجلس الإداري  مكافات ايديري ع اء  جا ب الع ات الش عذة 

يس مجلس الإداري  العضو التن ذذ ( للت الم لالتعل  اياءت.  استخدمت الدراسة مدلذا لمجلس الإداريع مثا ضار ر 

اا ددار اللوجستي الذ  أس رت  تا جا ض   أن ملكذة الد لة ملمثر ات التعل  اياءت لل ر،ات.  أشارت الدراسة اء  

ة  أ ا ي اغ  دم  ايعلومات ااقتعاديأ ا ض   الر   م  أهاذة ا حوكاة ات مداذس الرقالة  الإشراف  ايسئو لذة اا

  ايعلومات ايالذة لتدديد التعل  اياءت. 

مدديد أثر حوكاة ال ر،ات ات الت الم لالتعل  اياءت  صل  ع    Rahmasari (2018)  ات ا د  يسذا استهدفت دراسة

عل ي لأنها مل  ال ر،ات م اهداتع حذث ضرف الااحث ال ر،ات ايت 605بعدد م اهدات  2016-2012ال ة ي م  

التي مداس عسا ر م  العالذات الد غلذة يدي ث ث سنواتع  مداذس لاات مدفاات م  العالذات الد غلذة 

( 1سنوات متتالذةع  رمز لها لاتغل   همي ) 3سنواتع  معد   غاذة ال ا دي أقا م   احد يدي  3لالسالب يدي 

متعل يع  385شركة  ل  متعل ي   220ا ض   التعريف السالس  جد أن هناك  شر،ات  ل  ايتعل ي رمز لها لع ر؛  بنا

 استخدمت الدراسة آلذات ا حوكاةع مثا: حج  مجلس الإداري  ملكذة ايديري   استا لذة أضضاا مجلس 

الإداريع  است تجت الدراسة أن حج  مجلس الإداري  ضدد أضضاا المجلس ايستاللن يخ ض م  احتاا  حد ث 

 ل  اياءتع  ل  أن ملكذة ايديري  للأسه  ات ال ركة ا  عد م  العواما ايلمثري ات التعل  اياءت. التع

الع قة للن آلذات ا حوكاة  ععا ص ال ر،ات )ا حج (  التعل  اياءت ات  2018) .Werner et al  ( اعتب ت دراسة

 عاا ات ا د  يسذاع  استخدم الااحثون  2015-2011م اهدي ع   ال ة ي  1685لواق   337ال ر،ات  ضددها 

اا ددار اللوجستي لتدلذا الاذا اتع  موللت الدراسة اء  أن ،ا م  ايديري  ايستالذلن  مارير ايراج  ا  ارجت 

 درجة الرف  اياءت لل ركة ملمثر بع قة موجاة ات التعل  اياءتع ات حلن أثادت الدراسة  جود ض قة ضكسذة صات 

 رية للن حج  ال ركة  التعل  اياءت.دالة جوه

ايلمشرات ايالذة ايتاثلة ات الربدذة  ايديو ذة  معدات التغاذة  السذولة  Hamid & Rohani (2018  ( استخدم

 ايلمشرات ا  الة لالتدفاات النادية  ععا ص اي  أيع ات مدديد العواما ايلمثري ات التعل  اياءت ات لاكستان 

ع  اضتادت هذه الدراسة ض   مدلذا اا ددار اللوجستي التي 2016- 2007كة ع   ال ة ي م  شر  290 ضددها 

أ ضحت  تا جا مأثل  نسب معدات التغاذة )لاات الربح قاا ال ا دي/اجااءت ال ا دي(  نسب السذولة  اي امة 

الديون )اجااءت حاوق  )الألو  ايتدا لة/ا  عوم ايتدا لةع الأرباح المحتجزي/اجااءت الألو (  نسب
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ايلكذة/اجااءت االةخامات(  نسب التدفاات النادية )التدفاات النادية/اجااءت اياذعات( ات التعل  اياءت لل ر،ات. 

 أثادت الدراسة ضدم  جود مأثل  جوهر  لكا م  نساة التدفاات النادية/اجااءت االةخاماتع التدفاات النادية 

اءت الألو  ات التعل  اياءت لل ر،اتع  أشارت الدراسة اء  أن حج  ال ر،ات م  م  العالذات الد غلذة/اجا

 العواما الهامة ات مدديد التعل  اياءت.

م  حذث الإدارة  أثر ،ا م  حج  مجلس الإداري  اعت ف أضضاا مجلس Atosh & Iraya (2018) ات كذ ذا اعتب  

 شركة ماذدي ات لورلة كذ ذا.  استخدمت 66 صل  ض    عل  اياءتعشركة ات التالمديرين للأسهم في ال النوع  ملكذة

الدراسة مدلذا اا ددار ايتعددع  موللت اء  حج  مجلس الإداري يرماط بع قة موجاة صات دالة احعا ذة 

نوع  هت الت  التعل  اياءتع  أن التنوع ات مجلس الإداري ا يلمثر فذاع   عتاد الدراسة ا حالذة ض   متغذل ات ا حوكاة

 . Gender Diversityات ا ج س

مدلذا اا ددار ا  اي لتدديد مأثل  آلذات  Balagobei & Keerthana 2023)  (ات سرى ا كا استخدمت دراسة 

ا حوكاة )حج  مجلس الإداريع الوظذ ة ايزد جة للعضو التن ذذ ع حج   جان ايراجعةع ضدد مرات انعااد 

لل ر،اتع  أ ضحت الدراسة أن الوظذ ة ايزد جة للعضو التن ذذ  مزيد م  فرص اياءت مجلس الإداري( ات التعل  

حج  مجلس الإداري الذ  يخ ض م  فرص  عرض ال ر،ات للتعل    عرض ال ر،ات اء  التعل  اياءتع  صل  لخ ف

 حج   جان ايراجعة اياءتع  ا تهت الدراسة اء  ضدم  جود ض قة للن ،ا م  ضدد مرات انعااد مجلس الإداري 

  ملكذة ايديري  للأسه  ات ال ر،اتع  بلن التعل  اياءت لل ر،ات. 

مدديد الع قة للن آلذات حوكاة ال ر،ات )استا لذة أضضاا مجلس الإدراي  Nour et al. (2023 (استهدفت دراسة  

د مجلس الإداري   جود  جان  ملكذة ايلمسسات  جودي ايراج  ا  ارجت  حج  مجلس الإداري  ضدد مرات انعاا

شركة ماذدي ات لورلة فلسالن.  استخدمت الدراسة مدلذا اا ددار  35ايراجعة(  بلن التعل  اياءتع  صل  ض   

اللوجستي؛  بناا ضلذا موللت الدراسة اء   جود ض قة صات دالة احعا ذة للن استا لذة أضضاا مجلس الإداري 

ج  ا  ارجت  بلن التعل  اياءت لل ر،اتع ات حلن اء  أن ،ا م  حج  مجلس الإداري  ملكذة ايلمسسات  جودي ايرا

  ضدد مرات انعااد مجلس الإداري   جود  جان للاراجعة ا ملمثر ات التعل  اياءت لل ر،ات.

اءت مدديد مأثل  آلذات حوكاة ال ر،ات ات الت الم لالتعل  اي Ragab &  Saleh (2022) ات معر استهدفت دراسة 

-2014م  شر،ات لغل ي  متوساة ا حج  اياذدي ات لورلة النذا ع   ال ة ي م   120لل ر،اتع  صل  ض   

ع  لتداذس هدف الدراسة جا  الااحثان لذا ات ض  حوكاة ال ر،ات متاثلة ات مجلس الإداري )حج  مجلس 2018

يزد جة لر يس العضو الت ذ ذذ   ضدد مرات الإداريع  جود أضضاا مستاللنع ضدد مرات مجلس الإداريع الوظذ ة ا

مجلس الإداري(ع  جان مراجعة ) جود  جان مراجعةع ضدد مرات انعااد مجلس الإداري( هذكا ايلكذة )ملكذة 

ايلمسساتع ملكذة ايديري   أضضاا مجلس الإداري(. كاا استخدمت الدراسة ضددًا م  ملمشرات ايالذة  هت نساة 

 ع االةخامات ايتدا لة/حاوق ايلكذةع الربح قاا ال ا دي  الضربذة/ال ا ديع الربح قاا النادية/اجااءت الألو 

ال ا دي  الضربذة/اجااءت الألو ع الأرباح المحتجزي/اجااءت الألو .  استخدمت الدراسة مدلذا اا ددار 

  اياءت لل ر،اتع كاا استخلعت اللوجستي الإحعائي؛  بناا ضلذا أثادت الدراسة ضدم مأثل  آلذات ا حوكاة ات التعل

 الدراسة ضدم  جود ض قة صات دالة احعا ذة للن التعل  اياءت لل ر،ات  ال سب ايالذة ايستخدمة.
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الع قة للن آلذات ا حوكاةع مثا: هذكا ايلكذة   جان ايراجعة  مجلس  Humairod & Nurilita  (2022) منا   

. 2020-2015م اهدي ات ا د  يسذا  صل  ع   ال ة ي م   78شركة لناضذة لواق   13الإداري؛ ات التعل  اياءت ض   

 استخلعت  تا   مدلذا اا ددار ايتعدد اء  أن ملكذة ايلمسسات ملمثر ات التعل  اياءت لل ر،اتع ات حلن ا موجد 

 ي  بلن التعل  اياءت لل ر،ات.ض قة للن  جان ايراجعة  ملكذة ايديري   ضدد الأضضاا ايستاللن ات مجلس الإدار 

 تأثير المؤشرات المالية في التعثر المالي  -

 اضتاد بعض الدراسات ض   ايلمشرات ايالذة: نسب السذولةع الرف  اياء   ايديو ذةع الربدذةع الك ااي )ضدات 

سه ع الاذاة الد ران(ع كاا استهدف بعض الااحثلن ات مدديد ملمشرات السوق مثا مضاضف الربدذةع سعر ال

 استهدفت دراسة حذث   السوقذة  حاوق ايلكذة/ الاذاة الدفة ية  حاوق ايلكذة ض   التعل  اياءت لل ر،اتع 

Savery & Riswan (2024)  نسذا مدديد مأثل  الأداا اياءت ات الت الم لالتعل  اياءت ض   شر،ات التعدي  ا  الة ات ا د 

 راسة م  مجاذ  لذا ات ض  الأداا اياءت متاثلة ات الربدذة )العا داذس هدف الد.  لتد2022 - 2018ع   ال ة ي م  

)نساة التدا  (  الرف  اياءت )اجااءت االةخامات/اجااءت الألو (ع  استخدمت الدراسة  الألو (  السذولة ض  

ذة للن معدات مدلذا اا ددار اللوجستيع حذث موللت الدراسة اء   جود ض قة ضكسذة صات دالة احعا 

 الربدذة  السذولة  بلن التعل  اياءت. كاا يوجد مأثل  ايجابي معنو  للن نسب الرف  اياءت  التعل  اياءت. 

الأداا اياءت لل ر،ات للت الم لالتعل  اياءتع  استخدمت رأس ايا   Siti et al. (2024 (ات ماللخيا استخدمت دراس

حتجزي/اجااءت الألو ع الربح قاا الضربذة/اجااءت الألو ع الاذاة السوقذة العاما/اجااءت الألو ع الأرباح الم

لاات الربح قاا ال ا دي  الضربذة/االةخامات   حاوق ايلكذة/الاذاة الدفة ية  حاوق ايلكذةع معد  د ران الألو ع

 .  لتداذس هدف الدراسة ايتدا لةع العا د ض   الألو ع االةخامات طويلة الأجا/اجااءت الألو   نساة التدا  

.  موللت اء  أن ،ا 2021-2017شركة ات قااع الد ذد  التكنولوجذا  العاارات ع   ال ة ي م   290ركزت ض   

الاذاة السوقذة  حاوق  الأرباح المحتجزي/اجااءت الألو ع العاما/اجااءت الألو ع ايا  نساة رأس م 

عا د ض   الألو ع معد  د ران الألو ع نساة االةخامات/اجااءت ايلكذة/الاذاة الدفة ية  حاوق ايلكذةع ال

 الألو ؛ لها مأثل  جوهر  ات الت الم لالتعل  اياءت. 

أن ،ا م  الربدذة  السذولة  الرف  اياءت لها مأثل  جوهر  ات التعل  Jessie & Tannira (2024)   استخلعت دراسة 

 صات دالة احعا ذة للن الرف  اياءت  التعل  اياءتع كاا يوجد ض قة اياءت لل ر،اتع حذث ا ا يوجد ض قة طردية

ضكسذة صات دالة احعا ذة للن الربدذة  السذولة  بلن التعل  اياءتع كاا أظهرت الدراسة ضدم مأثل  ملمشرات 

 ال  اط )د ران الألو ( ات التعل  اياءت ات ال ر،ات العاارية اياذدي ات لورلة ا د  يسذا. 

ت االنااصط ااحتاالذة الإحعا ذة ات الت الم لالتعل  اياءتع  اضتاد ض   ال سب ايالذة  Tran et al (2023) .استخدم  

. 2021 -2012ات فذدنام ع   ال ة ي م   مدديد العواما ايلمثري ات التعل  اياءت ل ر،ات الد يذد  الاااع العاار  

 تلاات الربح قاا ال ا دي  الضرا ب/اجااءت الألو ع لاا  موللت  تجذة الدراسة اء  أن ،ا م  ملمشرات

  الربح/اجااءت الألو ع اجااءت االةخامات/اجااءت الألو ع اجااءت حاوق ايلكذة/اجااءت االةخامات؛ ملمثر ات التعل

 اياءت لل ر،ات.
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ل  اياءت ات ال ر،ات مدديد أثر ال سب ايالذة ات الت الم لالتع Veromica & Muhyarsyah (2023)استهدف كاا 

 z- scoreع  استخدمت الدراسة 2020حتى  2016شركة ع   ال ة ي م   78العاارية الإ د  يسذة ع   ال ة ي م  

لاذاس ايتغل  التاب ع  اضتادت ض   مدلذا اا ددار ا  اي الذ  أظهرت  تا جا أن ،ا م  نسب رأس ايا  

اجااءت الألو ع لاات الربح قاا الضربذة/اجااءت الألو   نساة العاما/اجااءت الألو ع الأرباح المحتجزي/

 االةخامات/حاوق ايلكذة؛ ملمثر ات التعل  اياءت لل ر،ات العااريةع  مدض  هذه الدراسة  ظرية الإشاري. 

ي م  دديد العواما ايلمثري ات التعل  اياءتع  صل  ض   شر،ات الناا ع   ال ة  م Andika (2022 (استهدفت دراسة

 الربدذة )العا د قاا   استخدمت الدراسة ملمشر الرف  اياءت )اجااءت الديون/اجااءت حاوق ايلكذة(. 2020- 2016

ال ا دي/اجااءت الألو (  ععا ص ال ر،ات )حج  اي  أي(ع لاستخدام أسلوب اا ددار ايتعددع  أ ضحت 

لتعل  اياءتع  ض قة ضكسذة صات دالة احعا ذة للن الدراسة  جود ض قة طردية قوية للن نساة الرف  اياءت  ا

 الربدذة  التعل  اياءت. 

ل  مدديد العواما ايلمثري ات التعل  اياءت ات ا د  يسذاع  ص Mashudi et al. ( 2021)ض  ي ض   صل  استهدفت دراسة 

س هدف الدراسة استخدم .  لتداذ2020-2015ات قااضات الا ذة التدتذة  ايرافس  الناا ع   ال ة ي م  

الااحثون اا ددار ا  اي.  اضتادت الدراسة ض   العواما ااقتعادية مثا التض  ع  صل  ض  ي م  استخدام 

ايلمشرات ايالذةع  موللت الدراسة اء  أن ،ا م  التض    نساة التدا    نساة سعر السه /الاذاة الدفة ية 

ات التعل  اياءت ات ال ر،ات مدا الدراسةع كاا أثادت الدراسة ضدم  معد  د ران اجااءت الألو ع  عد م  مددد

ناا مأثر التعل  اياءت ل سب الديون/حاوق ايلكذة  العا د ض   حاوق ايلكذة ات قااضات الا ذة التدتذة  ايرافس  ال

 مدا الدراسة. 

ذة لعا د ض   حاوق ايلكذة ات قااضات الا كاا أثادت الدراسة ضدم مأثر التعل  اياءت ل سب الديون/ حاوق ايلكذة  ا

 التدتذة  ايرافس  الناا مدا الدراسة.

 للن ال سب ايالذة  الت الم لالتعل  اياءت ات ث ث قااضات )الزراضة الع قة Utami et al. (2021) اعتب ت دراسة  

-2015م اهدي ع   ال ة ي م   380شركة لواق   76 صل  ض     الكذاا يات  العناضات الأساسذة( ات ا د  يسذاع

.  لتداذس هدف الدراسة استخدمت ملمشرات الربدذة )العا د ض   الألو (  نساة الرف  اياءت )اجااءت 2019

الديون/حاوق ايلكذة(  نساة السذولة )لاات رأس ايا  العاما/اجااءت الألو (.  استخدمت الدراسة مدلذا 

 ف مأثل  ال سب ايالذة ات الت الم لالتعل  اياءتع حذث أ ضحت الدراسة مأثل اا ددار اللوجستيع  موللت اء  اعت  

اتع معدات الربدذة  السذولة ات الت الم لالتعل  اياءت ات قاا ت الزراضة  العناضات الأساسذةع أما ات قااع الكذاا ي

 ت الم لالتعل  اياءت. أظهرت الدراسة أ ا يوجد ض قة صات دالة احعا ذة للن معدات الرف  اياءت  ال

ضددًا م  ال سب ايالذة ا  الة لك ااي ااستخدام )معد  د ران الم ز نع معد   .Ogachi et al (2020)استخدم   

 –د ران العا اع معد  د ران الألو (  السذولة )الألو  ايتدا لة/ا  عوم ايتدا لةع الألو  ايتدا لة 

  العاما/ا  عوم ايتدا لةع  نسب ايديو ذة )الار ض/حاوق ايلكذةع الم ز ن/ا  عوم ايتدا لةع رأس ايا

حذث م  مجاذ  لذا ات ضدد اجااءت االةخامات/حاوق ايلكذة( بهدف مدديد العواما ايلمثري ات التعل  اياءت ات كذ ذاع 

اسة اء   جود ض قة شركة ماذدي ات الاورلةع  اضتادت الدراسة ض   مدلذا اا ددار اللوجستيع  موللت الدر  64
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طردية للن التعل  اياءت  معد  د ران الألو   نساة رأس ايا  العاما/اجااءت االةخاماتع  ض قة ضكسذة للن معد  

د ران الم ز ن  معد  د ران العا ا  إجااءت الار ض/حاوق ايلكذة/ إجااءت االةخامات/حاوق ايلكذة  بلن 

 التعل  اياءت.

شركة عالة ات الذو ان مستخدمة مدلذا اا ددار  31000ض    Evangelos & Ian (2019) دراسةموللت كاا 

الألو ع  اجااءتاللوجستي  ال سب ايالذةع اء  أن ،ا م  ملمشرات الربدذة  الرف  اياءت  نساة الأرباح المحتجزي/

 الإجااءت؛ م  العواما ايلمثري ات ا حج   السذولة  الادري ض   سداد موزيعات  ادية  معد  الناو ات النام  الاومي

 التعل  اياءت لل ر،ات الذو ا ذة ا  الة. 

شركة عالة لغل ي  متوساة ا حج  ات الذو ان  31000لذا ات  Charalambakis et al. (2019 ( بايثا استخدمت

اذا اتع  موللت لإيجاد مدددات التعل  اياءت ات هذه ال ر،اتع حذث استخدمت  ااصط ااحتاالذة ات مدلذا ال

اص الدراسة اء  أن ،ا م  الربدذة  الرف  اياءت  نساة الأرباح المحتجزي/اجااءت الألو   نساة السذولة  ايتغل  ا  

 لالعادرات  حج  ال ركة؛ يلمثر مأثلً ا جوهريًا ات التعل  اياءت لل ر،ات الذو ا ذة. 

 Wira et al. (2024) لن نسب الرف  اياءت مثا دراسة ض   الناذض موللت بعض الدراسات اء  ضدم  جود ض قة ل

ا جوهريًا التي استخلعت أ ا ا يوجد مأثل  ات نساة الرف  اياءت ض   التعل  اياءتع ات حلن أن الربدذة ملمثر مأثلً ا سلاذً 

سة ،ات.  صل  ات دراات التعل  اياءت لل ر،اتع أما نسب السذولة  معد  د ران الألو  ا ملمثر ات التعل  اياءت لل ر 

ديد بغرض مد 2022-2020م اهدي ع   ال ة ي م   46قاموا بها ض   ال ر،ات العناضذة ات ا د  يسذا لواق  

 العواما ايلمثري ات التعل  اياءت لل ر،اتع معتادي  ات صل  ض   مدلذا اا ددار اللوجستي. 

الألو  ايتدا لة/ا  عوم  –يالذة )السذولة ا مدديد مأثل  بعض ايلمشرات Haris (2023) استهدفت دراسة 

ايتدا لةع  نساة الرف  اياءتع اجااءت االةخامات/حاوق ايلكذة( ات التعل  اياءتع  استخدمت الدراسة مدلذا 

ع  استخلعت الدراسة أ ا يوجد ض قة صات دالة 2018شركة ماذدي ات ا د  يسذا قاا  22اا ددار ايتعدد ض   

ن نسب السذولة  التعل  اياءتع ات حلن أثبت الدراسة ضدم مأثل  نساة اجااءت االةخامات/حاوق ايلكذة احعا ذة لل

 ات  عل  ال ر،ات مدا الدراسة.

للن ملمشرات الربدذة   السذولة  الك ااي )معدات د ران  الع قة استهدفت العديد م  الدراسات ا  مدديد 

مدلذا اا ددار ا  اي لتدديد   Yusuf (2024  (   فاستخدمت دراسةاالو (  جاات متااينة م  حذث النتا

شركة لتجاري ا جالة  التجز ة.  اعتب ت الدراسة مدى مأثل  نسب الربدذة  29العواما ايلمثري ات التعل  اياءت ات 

لو ع  أثادت )العا د ض   الألو (  السذولة )نساة التدا  (  معد  د ران الألو   نساة االةخامات/اجااءت الأ 

الدراسة  جود ض قة صات دالة احعا ذة للن معد  د ران الألو   نساة )اجااءت االةخامات/اجااءت الألو (  بلن 

ولة ات التعل  التعل  اياءتع كاا ملمثر الربدذة مأثلً ا سلاذًا ات التعل  اياءتع  أعلً ا ل  مثبت الدراسة مأثل  معدات السذ

 .اياءت لل ر،ات

مدديد العواما ايلمثري ات التعل  اياءت ات شر،ات التعدي  ات  Nurcahyono et al. (2023 ( تهدفت دراسة اس

شركةع  اضتادت الدراسة ض   ال سب ايالذة مستخدمة مدلذا اا ددار ايتعدد.  18ا د  يسذا  ضددها 

ت السذولة يععب  عر ها للتعل   استخلعت  دذجة الدراسة أن ال ر،ات صات الربدذة العالذة  لديها فا ض ا
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اياءتع  أن ارم اع نسب الديون ملمد  اء  زيادي احتاا   قوع ال ر،ات مدا الدراسة ات التعل  اياءتع  ل  أن الدراسة 

ل  مثبت  جود مأثل  جوهر  ات ك ااي استخدام ايوارد )معد  د ران اجااءت الألو ( ض    عرض شر،ات التعدي  

 للتعل  اياءت.

ايجاد  اوصط م    للت الم لالتعل  اياءت ض   قااضات  Mahardini & Bandi (2023)ت ا د  يسذا استهدفت دراسة  ا

الأسانت  السل امذ   ايعادن  الكذاا يات  الا سدذ   أض ف ا حذوا ات  اللب  ا   بع  قسات هذه 

ات حاوق ايلكذةع  ات الربح م  العالذات ال ر،ات اء  شر،ات متعل يع  هت مل  ال ر،ات التي  عاني م  عسا ر 

الد غلذةع  عسا ر ات لاات الربح يدي ضامللن متتالذلن قاا حد ث التعل  اياءتع  اضتادت الدراسة ض   ال سب 

ايالذة فاطع كاا استخدمت ال ركة أسلوب مدلذا التاايز ايتعدد.  أ ضحت الدراسة أن ملمشرات الربدذة )لاات 

ذة/لاات اياذعات(  السذولة )رأس ايا  العاما/اجااءت الألو (  الك ااي )اياذعات/اجااءت الربح قاا الضرب

 الألو (  عد م  مدددات التعل  اياءت.

 اضتادت الدراسة ض   ال سب ايالذة فاطع كاا استخدمت ال ركة أسلوب مدلذا التاايز ايتعددع  أ ضحت 

الضربذة/ لاات اياذعات(  السولة )رأس ايا  العام/اجااءت الألو (  الدراسة أن ملمشرات الربدذة )ات الربح قاا

   .Dewin et al., (2023) استخدم الك ااي )اياذعات/اجااءت االو  (؛  عد م  مدددات التعل  اياءت. كاا 

ت ا حوكاة  امدديد أثر ال سب ايالذة  العواما ااقتعادية  أد   فحذث استهدات ا د  يسذاع اا ددار اللوجستي 

 لتداذس هدف الدراسة لنف ال ر،ات اء  شر،ات متعل ي   ل  متعل يع  ضرّف ال ر،ات ات التعل  اياءت لل ر،ات. 

اة ايتعل ي لأنها ال ر،ات التي ينخ ض فيها أ  مداس لاات عساري يدي ضاملن متتالذلن أ  أكل .  استخدم ملمشر اي  

الألو (ع  م  معد  د ران الألو   حج  مجلس الإداري  استا لذة مجلس ايالذة )الأرباح المحتجزي/اجااءت 

الإداري  هذكا ايلكذة كاااييس للحوكاةع  سعر العرف  معد  التض   كااذاس للعواما ااقتعادية. 

 أ ضحت  دذجة الدراسة أن ايلمشرات ايالذة )معد  اي  اة  د ران الألو (  حج  مجلس الإداري  التض  ع 

 ر ات التعل  اياءت لل ر،ات.ملمث

 جود ض قة صات دالة احعا ذة للن نسب السذولة )الألو   Bukhori et al. (2022)  استخلعت دراسة كذل  

ايتدا لة/ا  عوم ايتدا لة(  معدات ال  اط )اجااءت اياذعات/اجااءت الألو (  نسب الرف  اياءت  )اجااءت 

وجد  ل  أ ا ي    او اياذعات ات الت الم لالتعل  اياءت ات قااع العنا ت لإ د  يسذاعاالةخامات/حاوق ايلكذة(ع  معد

ض قة طردية للن نسب الرف  اياءت  الت الم لالتعل  اياءت  ضكسذة لينا  بلن ،ا م  معدات السذولة  ال  اط 

  .2019-2016 معدات  او اياذعاتع  صل  لاستخدام اا ددار اللوجستي ع   ال ة ي م  

مدلذا اا ددار اللوجستي لتدديد مأثل  ايلمشرات ايالذةع مثا:  Sugianto et al. (2022 ( استخدمت دراسة  

م (ع  السذولة )الألو  ايتدا لة/ا  عو اجااءت الألو  الربدذة العا د ض   الألو (ع  اي  اة )اجااءت االةخامات/(

ت  دذجة الدراسة .  مولل2019 -2015ات ا د  يسذا ع   ال ة ي م   ملمسسة مالذة ماذدي 16ايتدا لة(ع  صل  ض   

 اء  أن ،ا م  الربدذة  السذولة  اي امة ملمثر ات الت الم لالتعل  اياءت.

مدديد أثر نسب ايا  ات التعل  اياءت ات ال ر،ات الاالضة لوزاري قااع  (2022استهدف ألو السعود  آعر ن )  

. 2019حتى  2017مجاذ  لذا ات رب  سنوية لل ر،ات مدا الدراسة ع   ال ة ي م  الأضاا  العامع حذث م  
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 استخدم ألو السعود ملمشرات مالذة )نسب التدا  ع نساة التدا   السري ع النادية/ا  عوم ايتدا لةع لاات 

ض   حاوق ايلكذةع رأس ايا /اجااءت الألو ع معد  د ران اجااءت الألو ع معد  د ران الألو  الثالتةع العا د 

العا د ض   رأس ايا  ايسدثارع العا د ض   اياذعاتع اجااءت حاوق ايلكذة/اجااءت الألو ع لاات التدفاات م  

العالذات الد غلذة/اجااءت االةخاماتع لاات التدفاات النادية م  العالذات الد غلذة/اجااءت الألو ع اجااءت 

لربح الإجااءت  العا د ض   الألو (.  باستخدام النااصط ااحتاالذة استخلعت االةخامات/اجااءت الألو ع هامش ا

الدراسة أن أه  ايلمشرات التي ملمثر ات مدديد احتاالذة  عل  ال ر،ات ايعرية هت نساة التدا   السري ع معد  

 د ران الألو ع معد  د ران الألو  الثالتةع العا د ض   اياذعات  العا د ض   الألو .

لتدديد  2017- 2010أجرها ض   ال ر،ات ال لساذ ذة ع   ال ة ي م   دراسة ات) 2021 (است ت  عالدكاا  

لو  ملمشرًا مالذًا )متضانا نساة النادية  العا د ض   الأ  26العواما ايلمثري ات التعل  اياءت لل ر،ات معتادًا ض   

ران الم ز ن  متوسط فة ي التدعذا  العا د ض    معد  د ران رأس ايا  العاما  مضاضف الربدذة  معد  د  

السه (؛  جود ض قة صات دالة احعا ذة للن ،ا م  نساة النادية  العا د ض   الألو   معد  د ران رأس ايا  

 العاما  مضاض ة الربدذة  التعل  اياءت. 

ايا  العاما/اجااءت الألو ع ال سب ايالذةع مثا: رأس  Tawfic & Sugianto (2021) ات ا د  يسذاع استخدم 

الأرباح المحتجزي/اجااءت الألو ع لاات الربح قاا ال ا دي  الضرا ب/اجااءت الألو ع سعر السه ؛  ايلمشرات 

لواق   2020-2016ااقتعادية )التض  ع أص ن ا  زا ة( ض   ضدد م  ال ر،ات الإ د  يسذة ع   ال ة ي م  

%ع حذث حدد 68.70%ع  ال ر،ات  ل  ايتعل ي 31.3يتعل ي ات العذنة م اهدي. للغت نساة ال ر،ات ا 1710

 مكون ال ركة متعل يع  يرمز لها لواحد.  1الااحثان التعل  اياءت لاعد   غاذة ال ا ديع فإصا ،ان معد  أقا م  

للن التعل   بناا ض   مدلذا اا ددار اللوجستيع موللت الدراسة اء   جود ض قة ضكسذة صات دالة احعا ذة 

اياءت  نسب الأرباح المحتجزي/اجااءت الألو ع لاات الربح قاا ال ا دي  الضرا ب/اجااءت الألو . ات حلن ا يوثر 

سعر السه   التض   ات التعل  اياءت.  أشارت الدراسة اء  أن الكساد يلمد  اء  حد ث  عل  ماءتع حذث ان الد لة 

  عر ت اء  الكساد ات فة ات الدراسة. 

ض    اوصط اا ددار ا  اي ايتعدد ات مدديد الع قة للن ضدد م   Laksmiwati et al. (2021)  اضتادت دراسة

 اءتايلمشرات ايالذة )نساة التدا  ع الرف  اياءت  معد  د ران الألو   العا د ض   الألو (  بلن الت الم لالتعل  اي

الدراسة ض   جود ض قة موجاة صات دالة احعا ذة للن العا د لال ر،ات العاارية الإ د  يسذة.  أس رت  دذجة 

ض   الألو   معد  د ران الألو   بلن التعل  اياءت لل ر،اتع كاا أ ضحت الدراسة  جود ض قة ضكسذة صات 

رف  اة الدالة احعا ذة للن نساة التدا    التعل  اياءتع  أشارت الدراسة اء  ضدم  جود ض قة للن التعل  اياءت  نس

 .اياءت

 ،ا م  العا د ض   الألو   العا د ض   حاوق ايلكذة  معد  د ران الألو ع .Vam et al   (2019)  ات فذدنام امخذ

   موللت  دذجة مدلذا اا ددار ايتعدد اءالعواما ايلمثري لالت الم لالتعل  اياءتع شركة لتدديد  44 صل  ض   ضدد 

ذة للن العا د ض   الألو   العا د ض   حاوق ايلكذة  معد  د ران الألو ع  بلن  جود ض قة صات دالة احعا 

 الت الم لالتعل  اياءت.
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اءت ااقتعادية  ال سب ايالذة ات التعل  اي مدديد أثر ايعلومات Alifia & Tahir (2018) ات ماللخيا استهدفت دراسة 

سة م  ا حعو  ض   لذا ات ل ر،ات لناضذة   ل   لتداذس هدف الدرا قاا حد ثا بسنة اء  عاس سنواتع

ع  استخدمت الدراسة ملمشرات ااقتعادية  هت معد  ال ا دي ض   2015اء   2001لناضذة ع   ال ة ي م  

الإقراض  النام  الاومي الإجااءت  التض    أداا ملمشر الاورلةع  اعتارت ال سب ايالذة  هت نساة التدا   

ا/اجااءت ا  عوم  نساة الديون  نساة لاات الربح/اجااءت الألو   نساة الرف  اياءت  نساة رأس ايا  العام

(ع  أ ضحت أن نساة Logit Model معد  د ران الألو .  استخدمت الدراسة أسلوب ااحتاا  الإحعائي )

العناضذةع أما نساة السذولة  لاات الربح/الألو   الالب ض   الناود ملمثر ات الت الم لالتعل  اياءت ات ال ر،ات 

ت الديون  رأس ايا  العاما/ا  عوم ايتدا لة  لاات الدعا/اجااءت الألو   الالب ض   الناود ملمثر ات التعل  اياء

  ات ال ر،ات  ل  العناضذة.

لذا مدديد مأثل  ال سب ايالذة ات الت الم لالتعل  اياءتع مستخدمة مد  (2018) لو ذاف ات ا جزا ر استهدفت دراسة 

شركة  عاا ات هذا  60اا ددار ا  اي  صل  ات قااع لناضة الألاان ات ا جزا ر؛  بناا ضلذا م  مجاذ  لذا ات 

ع  استخدمت الدراسة نسب الربدذة مثا العا د ض   الألو ع  نساة 2013حتى  2010الاااع ع   ال ة ي م  

 ع نساة التدا   السري (  معدات التغاذة  نسب هامش الربح/اجااءت اياذعاتع  معدات السذولة )نساة التدا  

 ايديو ذة )اجااءت االةخامات/اجااءت الألو ع اجااءت االةخامات/حاوق ايلكذة(.  أثادت الدراسة ضدم  جود ض قة

صات دالة احعا ذة للن ملمشرات السذولة  معد   غاذة ال ا ديع  ل  أن الدراسة أثادت  جود ض قة صات دالة 

  ذة للن نسب الربدذة  ايديو ذة  بلن التعل  اياءت لل ر،ات. احعا

 اضتاد ضدد م  الااحثلن ض   دراسة نسب التدفاات النادية الم تل ة )نساة التدفاات النادية م  العالذات 

 امات( ض  الد غلذة / اجااء  االةخامات ايتدا لةع  نساة التدفاات النادية م  العالذات الد غلذة/ اجااء  االةخ 

 التعل  اياء  لل ر،ات

( أسلوب اا ددار ا  اي ايتعدد ات مدديد العواما التي ملمثر ات التعل  اياءت 2020(استخدم ضرفة  فا وس  

لل ر،ات ايعريةع  اضتادت الدراسة ض   ال سب ايالذة ا  الة السذولة  الربدذة  ك ااي  هذكا ايديو ذةع  صل  

ع  موللت الدراسة اء  مأثل  نسب التدا   2017اء   2012ع   ال ة ي م   EGX 30ملمشر شركة ماذدي ات  23ض   

اءت ات  السذولة السريعة ات التعل  اياءت لل ر،ات  ضدم مأثل  ملمشرات الربدذة  الك ااي  هذكا ايديو ذة ات التعل  اي

نة  مجتا  الدراسةع حذث  ستخدم ال ر،ات ايعرية.  مختلف الدراسة ا حالذة ض  هذه الدراسة م  حذث ضذ

ع  ل  أن الدراسة EGX 100الدراسة التاارير ايالذة لل ر،ات العاارية  مواد الاناا  شر،ات الد ذد ايسجلة ات 

ا حالذة  عتاد ض   بعض ال سب ايستخدمة ات هذه الدراسةع مثا: رأس ايا  العاما/اجااءت الألو ع العا د ض   

ع اجااءت االةخامات/اجااءت االو ع لاات التدفاات النادية م  ضالذات الد غذا/اجااءت الألو ع نساة التدا   

ا  عوم ايتدا لةع اجااءت االةخامات/حاوق ايلكذةع هامش الربح/اياذعاتع  مختلف ض  الدراسة ا حالذة ات 

 دمجها للعواما ااقتعاد الك ت  آلذات ا حوكاة  ععا ص ال ر،ات. 

ايلمشرات ايالذة ايتاثلة ات الربدذة  ايديو ذة  معدات التغاذة  السذولة  Hamid & Rohani (2018)  استخدم

 290اي  أيع ات مدديد العواما ايلمثري ات التعل  اياءت ات لاكستان  ضددها    ايلمشرات ا  الة لالتدفاات النادية 

مدلذا اا ددار اللوجستي التي أ ضحت  تا جا ع  اضتادت هذه الدراسة ض   2016- 2007شركة ع   ال ة ي م  
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مأثل  نسب معدات التغاذة )لاات الربح قاا ال ا دي/اجااءت ال ا دي(  نسب السذولة  اي امة )الألو  

ايتدا لة/ا  عوم ايتدا لةع الأرباح المحتجزي/اجااءت الألو (  نسب الديون )اجااءت حاوق ايلكذة/اجااءت 

لتدفاات النادية )التدفاات النادية/اجااءت اياذعات( ات التعل  اياءت لل ر،ات.  أثادت االةخامات(  نسب ا

الدراسة ضدم  جود مأثل  جوهر  لكا م  نساة التدفاات النادية/اجااءت االةخاماتع التدفاات النادية م  

  أن حج  ال ر،ات م  العواما العالذات الد غلذة/اجااءت الألو  ات التعل  اياءت لل ر،اتع  أشارت الدراسة اء

 الهامة ات مدديد التعل  اياءت.

 ل  أن ضدد م  الدراسات اسدندت اء  ملمشرات السوق )مثا مضاضف الربدذةع الاذاة السوقذة  حاوق 

معلومات ض   Mohamed (2022  (ايلكذة/الاذاة الدفة ية  حاوق ايلكذةع  سعر السه .  ستخدمت دراسة

تعادع مثا: التض   لخ ف ايعلومات ايالذة للت الم لالتعل  اياءت لل ر،ات. كاا استخدم السوق  ضواما ااق

شركة  15الااحث أسلوب مدلذا اا ددار اللوجستي لدراسة مدددات التعل  اياءت  الت الم لالتعل  اياءتع  صل  ض   

 . 2017اء   2000 عاا ات مجا  ايواد الأساسذة  الكذاا يات ع   ال ة ي م  

 ضرفت الدراسة أن ال ر،ات مكون متعل ي ضندما يكون معد   غاذة ال ا دي أقا م  أ  يسا   ل ر معتادي ات 

تعل  صل  ض   ايعلومات ايالذة.  استخلعت الدراسة أ ا يجب الأعذ ات ااضتاار ال سب ايالذة التالذة ضند الت الم لال

الربح/اياذعاتع ال ا دي/اجااءت الألو ع ألو  ايتدا لة/اجااءت اياءت: اجااءت الديون/اجااءت الألو ع لاات 

الألو ع اياذعات/رأس ايا  العاما. كاا يجب الأعذ ات ااضتاار نسب ايالذة ا  الة لالسوق مثا الاذاة 

مدديد  السوقذة/الاذاة الدفة يةع سعر السه ع  صل  م  الأعذ ات ااضتاار ضواما ااقتعاد الك ت مثا التض   )م 

 العواما ااقتعادية لناا ض   الدراسة السالاة  هت التض  ع  كذل  ايلمشرات السوق كسعر السه (.

- Altman Zاا ددار اللوجستي ات مدديد مأثل  متغذل ات  اوصط Mochammad et al. (2019    ( بايثا استخدم

Score شركة لناضذة ات ا د  يسذاع  استخلعت  40ة لعدد ات الت الم لالتعل  اياءتع حذث جا  الااحثون لذا ات مالذ

 دذجة الدراسة اء  أن الاذاة السوقذة  حاوق ايلكذة/اجااءت الألو ع اياذعات/اجااءت الألو ع لها مأثل  سلبي 

جوهر  ات التعل  اياءتع  ل  أن الدراسة أثادت ضدم مأثل  ،ا م  نسب رأس ايا  العاما/اجااءت الألو ع  الأرباح 

 لمحتجزي/اجااءت الألو ع ات التعل  اياءت ات ال ر،ات الإ د  يسذة. ا

ل ر،اتع  صل  لتدديد العواما ايلمثري ات التعل  اياءت ل Z- Score اوصط  Toly et al. ( 2019) استخدمت دراسة 

دار ع  استخدمت الدراسة مدلذا اا د2018-2016 شركة لناضذة ات ا د  يسذا ع   ال ة ي م  139ض   

اللوجستيع حذث أثادت  جود ض قة موجاة صات دالة احعا ذة للن نساة الأرباح المحتجزي/اجااءت الألو ع لاات 

 الربح قاا ال ا دي  الضربذة/اجااءت الألو ع  بلن التعل  اياءت لل ر،ات مدا الدراسة. 

ضا  معلومات مالذة جا اًا اء  جنب لناا  اوصط شاما دقذس يت  Binh et al. (2018) ات فذدنام استهدفت دراسة 

 2016-2003شركة ع   ال ة ي م   800م  ملمشرات السوق  العواما ااقتعادية؛  بناا ضلذا م  مجاذ  لذا ات 

 صل  لل سب ايالذةع أما ملمشرات السوق  Altan 1968م اهديع.  استعا ت الدراسة لاتغل ات  اوصط  6736لواق  

سه ع أما العواما ااقتعادية فتاثلت ات التض    معد  سعر ال ا دي.  اماعت فاعتارت الاذاة السوقذة لل

ات استخدام اا ددار اللوجستيع  أ ضحت  دذجة التدلذا الإحعائي أن ،ا م  ال سب ايالذة  Olsonالدراسة 
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امجاهات مختل ةع حذث ايتاثلة ات الربدذة  اي  اة  السذولة ملمثر ات التعل  اياءت لل ر،اتع  ل  أن التأثل  ات 

استخلعت الدراسة  جود ض قة موجاة للن التض    سعر ال ا دي  ايلمشرات ايالذة التعل  اياءتع   جود ض قة 

ضكسياة للن التعل  اياءت  الاذاة السوقذة للسه .  أشارت الدراسة اء   ر ري دم  ايعلومات ااقتعادية ضند 

 شرات ايالذة  ملمشرات السوق. الت الم لالتعل  اياءت لجا ب ايلم 

للت الم لالتعل  اياءت ض   قااضات الزراضة  Altman 1968( متغذل ات  اوصط 2015 استخدم أحاد  ضاد ا حلذ  )  

شركة سعودية ع   ال ة ي م   18 العناضات الغذا ذة  قااع ال نادق  قااع اامعاات  مناذة ايعلومات ض   

س رت  تا جا ض    جود ض قة صات دالة أة مدلذا اا ددار ا  اي التي .  استخدمت الدراس2008-2012

ملمشرات السذولة )رأس ايا  العاما/اجااءت الألو (ع  اي امة )الأرباح احعا ذة للن الت الم لالتعل  اياءت   

ة اءت )الاذاة السوقذالمحتجزي/اجااءت الألو (ع  الربدذة )الربح قاا ال ا دي  الضرا ب/اجااءت الألو (ع  الرف  اي

 للحاوق ايلكذة/اجااءت االةخامات(ع  أعلً ا نسب الك ااي )اياذعات/اجااءت الألو (.

كاا لنف العديد م  الااحثلن ال ر،ات اء  شر،ات متعل ي   ل  متعل ي؛ فال ر،ات ايتعل ي هت مل  ال ر،ات التي 

لاات التدفاات النادية العالذات الد غلذة لالسالب  مداس لاات ربح لل ر،ات سالب لعامذلن متتالذلن أ  مداس

 يدي ضامذلن أ  أنها   اب م  الاورلة.

التعل  اياءت ل مكو اما ات الت الم  F-Scoreمدديد امكا ذة استخدام  اوصط  Mahfuzur et al. (2021) اقة حت دراسة 

-UCLAشركة م  قاضدي الاذا ات  81ات ال ر،ات الأمريكذةع حذث م  مجاذ  الاذا ات م  الاورلة  بذا ات 

LoPucki Bankruptcy Research   ع  موللت  دذجة الدراسة اء   جود ض قة قوية 2017حتى  2009ع   ال ة ي م

ف س  سجا  احتاا   عرض ال ر،ات للتعل  اياءتع  أشارت الدراسة اء  أن ال ر،ات التي متعرض للإ  F-Scoreللن 

لف م  العالذات الد غلذة لالسالبع  ا خ اً ا ات العا د ض   الألو  ات العام السالس للتخ ات دفامرها مدفاًا  اديًا

ض  السداد   قوضها ات التعل  اياءت.  يعتاد هذا الادث ض   بعض ال سب الواردي ات هذه الدرسة م  رأس ايا  

و ع  مختلف الدراسة ا حالذة ض  هذا العاما/اجااءت الألو ع اجااءت االةخامات/حاوق ايلكذة  معد  د ران الأل

 الادثع حذث ان الأ ء   ستخدم حج  ال ركة ،أحد مدددات التعل  اياءت. 

مدلذا التاايز ايتعدد ا  مع ذف ض ري شر،ات  عاا ات ا تاط ال د  ات ا د  يسذا  Dunakhir (2023)   استخدم 

ات ما  ات اينااة المحايدي  صل  ع   جا دة ،ور  ا. اء  ث ث شر،ات  ل  متعل ي  أرب  شر،ات متعل ي  ث ث شر، 

 أشارت الدراسة اء  أن ال ر،ات ايتعل ي  الاا ما  عاني م  م ا،ا ات التدفاات النادية  دذجة  جود عسا ر ات 

 مرحلة م اق  ات الديون  ا خ اض لاا  ربح قاا ال ا دي  الضرا ب .)عسا ر م  ضالذات الد غذا(.

 Ensembleسات الخاصة باستخدام وتقييم أداء نموذجي للتعلم الجماعي الدرا )2 -2-3(

Learning  زميات التجميع ر اونموذج خوClustering Algorithm 

 اقترح عدد من الدراسات استخدام نماذج التعلم الجماعي المختلفة في التنبؤ بالتعثر المالى  -

الت الم لالتعل  اياءت ات ال ر،ات العينذةع  امخذت ات  Staking اوصط   Wu et al. (2024)حذث استخدمت دراسة

ايتعل  ال وقت  ,LR , SVM, XGBOOST, DTكاتعل  أساس يع  استخدمت  CatBoost . Light GBMالدراسة  اوصط 

META –LEARNING ع  استخدمت الدراسةRF – XGBOOST  لتدديد العواما ايلمثري ات التعل  اياءتع  اعتب ت
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ع  م  86.40ات الت الم لالتعل  اياءتع حذث موللت الدراسة اء  أن دقة الناوصط للغت  Stakingصط الدراسة أداا  او 

 .0.889ع  م  حذث اينااة الواقعة مدت ا  ط 0.879%ع  م  حذث الاذاة الت المية الإيجالذة 85حذث ااستدضاا 

ا ج سلن ات مجلس الإداري ات الت الم  مدديد مأثل  التنوع للن Papikova and Papik (2024)كاا استهدفت دراسة 

شركة كال ي  173ات سلوفاكذا ض   ضذنة مكو ة م   LR, XGBOOSTلالتعل  اياءت لل ر،اتع مستخدملن  اوصجت 

لتاذذ  أداا  ااصط  AUC.  استخدمت اعتاار 2020 -2019لغل ي ا حج  ع   ال ة ي م   827متوساة   351 

 أن  ياءت.  استخلعت الدراسة أن التنوع للن ا ج سلن يلمثر ات الت الم لالتعل  اياءتع عل  ا لة ات الت الم لالتعل  ا

% يلمد  اء  مخ ذض احتاا   عرض ال ر،ات للتعل  اياءت. 50زيادي ماثذا ايرأي ات مجلس الإداري لاادار يزيد ض  

اينااة الواقعة مدت اينح  %ع حذث للغت 25لاادار ي وق  LRض    XGBOOSTم وق أداا  AUCكاا أظهر اعتاار 

لل ر،ات مدا الدارسة اء  شر،ات متعل ي  XGBOOST%ع  هذا يد  ض   ك ااي منعذف 98نساة  , XGBOOST لة

   ل  متعل ي لاستخدام الساات الهامة  هت التنوع للن ا ج سلن. 

Anong &  Kamsami (2023  طورت دراسة ذة لغل ي  متوساة  اوصجًا لتدديد مدى  عرض عاس  ،اات حكوم ( 

 XGBOOST, RF, Adapboostا حج  للتعل  اياءت ض   ايدى الاريب ات سنغافوريع  اقة حت الدراسة استخدام 

يعا جة م كلة ضدم التوازن ات الاذا ات.  أشارت الدراسة اء  أن اجااءت  SMOTEمعًاع  استخدمت الدراسة أسلوب 

عد الألو   ل  ايتدا لة  لاات الربح بعد ال
ُ
ضرا ب  إجااءت االةخامات م  مدددات التعل  اياءتع  بع ة ضامة  

 ال ر،ات مدا الدراسة جذدي   ل  معر ة للتعل  اياءت فذاا ضدا قااضات التغذية  مجار ا جالة. 

اا ات الت الم لالتعل  اياءت ق Gradient Boosting Modelsدقة أداا  اوصط  Almamis et al. (2023 ( أظهرت دراسة

 .2019اء   1990شركة أمريكذة ع   ال ة ي م   2585حد ثا بعامع  صل  ض   

للت الم لالتعل  اياءتع  صل   Extreeme Gradient Boostمدسلن  اوصط  Liu et al. (2022) ات العلن اقة حت دراسة 

 weightساس للتكل ة ع حذث اما   هج ايتوسط ا حImbalanced Dataات حالة ضدم التوازن الاااي للن ال ئات 

Cost Sensitive ع  صل  لتالذا أعااا التع ذف لل ر،ات ايتعل يع  صل  لإضادي أعذ ضذنة م  الاذا ات ث  امخاص

الارار لإضادي لناا شجري جديدي كتاريب لناوصط المجاوضة ا حساس للتكل ة ماا يجعا الشجري ا جديدي اياة حة 

الناوصط ايعد  لنهج منهج ايتوسط ا حساس للتكل ة.  اعتب ت الدراسة  Gradient Boost Extreemeايسدندي اء  

 ايعد  الذ  أثبت ك ااما بعد معا جة م كلة ضدم التوازن الاااي ات التع ذف. 

ات الت الم لالتعل  اياءت.  اضتاد الااحثون ض    Stacking Modelsاستخدام  اوصط  Hadi et al. (2022)اقة ح 

لك ف ض   الت ضب ل Beneish M- Score هت ال سب ايالذةع  استخدموا  Altman اوصط  تخدمة اتايتغل ات ايس

حعا الااحثون ض   لذا ات   كاعل  أساس ي ات الناوصط اياة حع  LR ,K – Nearstات التاارير ايالذةع  استخدموا 

 ل  متعل يع  م  ماذذ  أداا الناوصط شركة  162 عاني م   عل  ماءت   162شركة ات مايلون م  ماسذاها اء   324

ع حذث أشارت  تا جا لت وق Wilcoxson Testاياة ح  ماار تا لالتانذات ايستخدمة ات الدراسة لاستخدام اعتاار

 .  LR, K- Nearestض    ااصط  Stacking Modelsأداا  اوصط 

ض   ضذنة م  ال ر،ات  SMOTE ل  ايتواز ة م  معا جة الاذا ات  Catboostستخدام ا Aly et al. (2022 (كاا اقة ح

الاولندية.  أ ضحت الدراسة أن الناوصط اياة ح يخ ض م  أبعاد مجاوضة الاذا ات لزيادي الأداا الت الم  
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لاستخدام ث ث مانذات اعتذار العواما ايلمثري ات التعل  اياءت لل ر،ات. كاا أ ضحت الدراسة دقة الناوصط اياة ح 

 لداات التعل  اياءت ات ال ر،ات الاولندية. ات الت الم 

 Gradient هو أحد  ااصط  ،Catboost اوصجًا للت الم لالتعل  اياءتع مستخدمًا  اوصط  ,.Jabeur et al 2021) ( طور 

Boosting  التي مندرط  ا   ااصط التعل  ا جاا تEnsemble Learning  للت الم لالتعل  اياءت قاا حد ثا ض   الأقا

ملمشرًا مالذًا يد  ض   الربدذة  السذولة  ايديو ذة.  قارن الااحثون للن  18ث ث سنواتع  صل  لاستخدام ل

الناوصط اياور  ضدد م   ااصط الذ،اا االانا ت  النااصط الإحعا ذةع  هت: ال اكات الععبذة االاناضذةع 

Support Vector Machine،Random Forestذاة: ع ال اكات الععبذة العاDeep Neural Network ،Extreme 

Gradient Boosting ،Gradient Boosting استخلعت الدراسة م وق أداا ع Catboost  ض  النااصط الأعرىع

  عالة ات حالة ا خ اض حج  العذ ذة.

يالذة فاطع للت الم لالتعل  اياءت ات ال ر،ات ات ال سب ا Cart  اوصط Durica et al., (2021)ا  سلوفذكا استخدمت 

 أشارت الدراسة  .%91الت الم لالتعل  اياءت لدرجة   استخدمت الدراسة اعتاار الدقة الذ  أ ضح دقة الناوصط ات

ض  أسالذب الت الم لالتعل  اياءتع  عالة أسلوب مدلذا التاايز ايتعدد  اا ددار  Cartاء  م وق أداا  اوصط 

 اللوجستي. 

للت الم لالتعل  اياءت ات ال ر،ات الاولندية ع    STACKING اوصط  Muslim & Daszil (2021  (اقة حت دراسة

لتدديد ايزايا الأساسذة ات التعل  اياءتع أما  Extreeme Gradient Boostع حذث استخدم 2012-2000ال ة ي م  

ع  ات ايستوى K- Nearest, SVM . RF, DTع اضتادت فذا ض    تا   أضاا   ااصط STACKINGض   ايستوى الأساس ي 

دقة ات الت الم  STACKINGع  أشارت الدراسة اء  مداذس  اوصط Light Gradient Boostingال وق  اضتادت ض   

 %. 97لالتعل  اياءت ل ساة 

ا ت مأثل  آلذات ا حوكاة ات الت الم لالتعل  اياءت.  لتداذس هدف الدراسة استع Liang et al., ( 2020   ( اعتب ت دراسة

ملمشرًا مالذًا للت الم  21آلذة متضا  مجلس الإداري  هذكا ايلكذةع  ضدد  41عنالر آلذات ا حوكاة  الاالغ ضددها ب

  النااصط ااحتاالذة التالذديةع  أجر ا مجربيتلن: Staking Modelsلالتعل  اياءت ض   شر،ات أمريكذةع  استخدموا 

 Staking حوكاة م  ايعلومات ايالذةع  استخدم الااحثون  اوصط الأ ء  ماثلت ات اياار ة للن استخدام آلذات ا

Models  ض  التدلذا الإحعائيع  أس رت  دذجة التجربة الأ ء  بعدم قدري الناوصط ايستخدمة ات الت الم 
ً
لدي 

هاة ايلخات اي لالتعل  اياءت لدقة ضالذة. أما التجربة الثا ذة استخدم الااحثون التدلذا التاذلخ  التدريجت لتدديد

دقة لالذ  أظهر قدرما ات الت الم لالتعل  اياءت  Staking modelsالتي ملمثر ات التعل  اياءتع  أجريت التدلذا لواساة 

ت ضالذة؛  بناا ضلذا أشارت الدراسة اء  امكا ذة دم  معلومات ا حوكاة  ايعلومات ايالذة سويًا بعد مدضل  الاذا ا

 ايالخات.  لاستخدام عالذة اعتذار

ات مدديد العواما ايلمثري ات التعل  اياءت ات قااضات ال نادق  Stacking اوصط  Kim (2018) ات أمريكا استخدم 

ع BASE LEARNING الأساس ي ات ايستوى  SVM, NN, DT  ايااض   أماك  الة فذا  الدسلذة.  امخذت الدراسة  ااصط

 استخلعت الدراسة أن نساة االةخامات/حاوق ايلكذة  عSVMض   اضتاد  META LEARNINGأما ايستوى ال وقت 

 ملمثر مأثلً ا جوهريًا ات التعل  اياءت لل ر،ات ات الث ث قااضات. 
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 ااصط حذث ان الدراسة ا حالذة  عتاد ض    عStacking مختلف هذه الدراسة م  الدراسة ا حالذة ات مكوي   اوصط 

Random Forest  AdaBoost  Gradient Boosting  XGBoost  CatBoost.  ايستوى الأساس ى اتBASE 

LEARNING أما التع ذف ال وقت ع(META LEARNING) هو اا ددار اللوجستي.ف 

في التنبؤ  Clustering Algorithmاستخدام نماذج الذكاء الاصطناعي غير الخاضع للإشراف خاصة نماذج  -

 بالتعثر المالي

ع ذف ال ر،ات اء  شر،ات مات  k- means Algorithmات دراسته    Serkan et al. (2023)استخدم فاستخدمت 

متعل ي  شر،ات  ل  متعل يع معتادي  ات صل  ض     الا ايلمشرات لل ر،ات الة كذة مدا الدراسةع  صل  ع   

ض    اوصجت  م وقا  k- means algorithmات قااع العناضةع  أشارت الدراسة اء  دقة  2021اء   2011ال ة ي 

 م  حذث الدقة.مدلذا التاايز ايتعدد  النااصط ااحتاالذة   اوصط

ات  k- Means Clustering اوصط التعل  ا ءت  ل  ا  ا   للإشراف Justin et al. (2020 (كاا استخدمت دراسة

للتعل    ل  معر ة  مع ذف ال ر،ات ا  الة لالرضاية الصحذة ات الوايات ايتددي الأمريكذة اء  متعل يع معر ة

 Altman.  اضتادت ض   متغذل ات  اوصط 2015حتى  2000مسد  ى ع   ال ة ي م   255269للتعل ع  صل  ض   

 ا  اص لال ر،ات العناضذة  ال ر،ات  ل  العناضذة ات مدديد العواما ا  الة لالتعل  اياءتع كاا  1993ايعد  

ات التي ملمثر ات مع ذف ال ر،ات الث ثي.  أ ضحت الدراسة أن استخدمت مندنى مدلذا التاايز لتدديد السا

معدات الربدذة  السذولة لا مأثل  جوهر  ات التعل  اياءت لل ر،اتع  اعتب ت الدراسة دقة الناوصط ايستخدمع 

 ل ي  معر ة للتعل    ل  معر ةض   مع ذف ال ر،ات اء  متع k- Means Clusteringحذث أثادت الدراسة قدري 

 % قاا حد ثا لث ث سنوات. 39% قاا حد ث التعل  بس تلنع  41%ع لا حد ث التعل  بسنةع  44للتعل  ل ساة 

اف  النااصط ا  ا عة للإشراف النااصط  ل  ا  ا عة للإشر  k- Means Clustering ماارن الدراسة ا حالذة 

 التعل  ا جاا ت. 

ات الت الم  Gaussian Mixture Modelsازمذة ا  لذط الغوس ى استخدام عو   Arian et al. (2020 (ة اقة حت دراس

لال  ا اياة  لن ات سداد ديو يه ع  قارن الناوصط اياة ح ،أحد  ااصط  عل  ا لة  ل  ا  ا   لالإشراف بعدد 

 Gaussian أ ضحت الدراسة م وق  اوصط  عSVMم   ااصط ا  ا عة للإشرافع مثا اا ددار اللوجستي  

Mixture Models .ض    اوصجت  عل  ا لة ا  ا   للإشراف 

 تعلم الجماعي وخوارزميات التجميعدراسات استهدفت تقييم أداء نموذجي ال -

 م  زيادي ضدد الدراسات التي استهدفت استخدام  ااصط الذ،اا االانا ت الم تل ة لنوضيها ا  ا عة للإشراف 

 , Ensemble Learning)ماذذ  أداا  ااصط الذ،اا االانا ت   ل  ا  ا   للإشرافع منا لت العديد م  الدراسة 

Clustering Algorithm ع  ماار ة أدائها ات الت الم لالتعل  اياءتع  كذل  ماار ة أدائها م  الأسالذب الإحعا ذة ( 

 التالذدية لاستخدام العديد م  ااعتاارات الم تل ة ات هذا ال أنع 

ع   ااصط التعل   ANN ماذذ  أداا بعض النااصط ال ردية Drogovoz & Nevredinov  (2024)فاستهدفت دراسة 

ات الت الم لالتعل  اياءتع مستخدملن معلومات  ل  مالذة مثا  RF , STAKING مثا (Ensemble Learning )ا جاا ت 

ت حلن للغت دقة ع ا0.9727لاادار  ANNالنام  الاومي الإجااءت  معلومات مالذة.  موللت الدراسة اء  دقة أداا 
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فداات ،ا م  النااصط السالاة  AUCع أما اعتاار 0.97836التي للغت دقتا  STAKINGع  أعلً ا RF 0.9746أداا 

ض   لاقت  STAKING؛ ماا ي ل  اء  م وق أداا STAKINGلة  0.9355ع  أعلً ا ANN  0.93277   RFلة  0.92813

لااحثلن أشار ا اء  مدى  عاد لناا هذا الناوصط  عالة ات ايستوى النااصط الأعرى ايستخدمة ات الدراسةع  ل  أن ا

.  أعلً ا أكد الااحثون  ر ري ادارط ايعلومات  ل  ايالذة مثا معلومات ض  ضواما اقتعاد  BASE LEVELالأساس ى 

 الذة فاط. الد لة التي  عاا فيها ال ر،اتع مثا: النام  الاومي الإجااءتع  ضدم ااضتااد ض   ايعلومات اي

ع  هت Ensemble Learningقذذ  أداا ضدد م   ااصط التعل  ا جاا ت  Rahman &  Zhu (2024)  استهدفت دراسة 

Cart, Adaboost, CUSBOOST   حتى  2012ات الت الم لالتعل  اياءت ات ال ر،ات الد ذد ات العلن ع   ال ة ي م

ع حذث أ ضحت  دذجة هذا ااعتاار م وق AUCمدت اينح    ع  استخدمت الدراسة اعتاار اينااة الواقعة2021

 ض   التواءت.  0.68ع 0.722ع 0.78ع حذث للغ أداا ،ا منه  Adaboost Cart ,ض    CUSBOOSTأداا 

ع كاا مد الا الدراسة ا حالذة م  حذث قااع CART   ADABOOST متااش ى الدراسة ا حالذة م  هذه اياار ة للن 

 د ك  منهاا ض   قااع الد ذد. العناضة حذث  عتا

للن أداا ضدد م   ااصط  عل  ا لة ا  ا   للإشراف ) ااصط ال ردية  Soydas &Handan (2024  ( قار ت دراسة

ات الت الم لالتعل  اياءتع  صل  قاا  RF  ه  Ensemble Learning  ااصط التعل  ا جاا ت  SVM   , SVM DTمثا 

شركة لناضذة ماذدي ات مركذا.  استخلعت  دذجة  178س سنواتع  صل  ض   حد ثا ل ة ات م  سنة اء  عا

م وق أدائها ض   لاقت النااصط الأعرى ايستخدمة ات الدراسةع  ل  أن الااحثلن مول   RFو ANNالدراسة أن ،ا م  

دم ات الت الم يستخ ANNللت الم لالتعل  اياءت قاا حد ثا بسنة أ  ث ث أ  عاس سنواتع أما  RFاء  استخدام 

 لالتعل  اياءت قاا حد ثا بس تلن أ  أرب  أ  عاس سنوات. 

 ال اكات الععبذة  شجري الاراراتع  SVMللن  ااصط التع ذف الأحاد   Liashenko et al,(2023 ( قار ت دراسة

 صل  ات  عRandom Forest, Boostingمثا  (Ensemble Learning)  اا ددار اللوجستي   ااصط التعل  ا جاا ت

ث ث حاات: حالة استخدام لذا ات متواز ة  حالة استخدام لذا ات  ل  متواز ة  بذا ات ض اةع  صل  ض   لذا ات 

.  اضتادت الدراسة ض    2017حتى  1980ع   ال ة ي م   Kaggleل ر،ات أمريكذة م  ا حعو  ضليها م  منعة 

ات حاات الاذا ات  Random Forestراسة م وق  اوصط لع ط م كلة ضدم التوازنع  أ ضحت الد Smoteمانذة 

العغل ي  حاات ضدم موازن الاذا اتع أما ات حالة الاذا ات الض اة مت وق ال اكات الععبذة ض   لاقت النااصط 

 الت الم لالتعل  اياءت لل ر،ات. ات  Boostingض    RFالأعرى مدا الدراسةع كاا احظت الدراسة م وق 

للن  ااصط  عل  ا لة ا  ا عة للإشرافع  هت  ااصط التعل  ا جاا ت  Chaves et al., (2023  (دراسة  بايثا قار ت

Ensemble Learning Models  هت Catboost, RF  النااصط LR, DT شركة لرازلذلذة ع    84ع  صل  ض   ضدد

ع  ل  أن  Catboost, RF  هت Ensemble Learningع  أ ضحت الدراسة م وق أداا  اوصجت2020-2011ال ة ي م  

 .RFض    Catboostالدراسة أثبت م وق  اوصط 

 LR ااصط التعل  ا ءت  عالة لالتعل  ا ءت ا  ا   للإشراف  هت  Aker & karavadar (2023) كاا اعتب ت دراسة 

, DT, RF, SVM, Naïve Bays , قاا حد ث شركةع  صل 392ع  صل  ض   شر،ات لغل ي  متوساة ا حج   ضددها  

% 90قاا حد ثا بسنة أ  اثنلن للغت ل ساة  DT أ ضحت الدراسة أن دقة أداا .التعل  اياءت بسنة  س تلن أ  أكل 
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ات موق  التعل  اياءت قاا حد ثا بس تلن ض   الأقا ل ساة  Naïve Bays% ض   التواءتع ليناا للغت دقة  اوصط 97 

تعل ي مكون  ل  قادري ض   سداد ديونها  عالة ايعرفذة منها؛ ماا يلمد  %ع  أشارت الدراسة اء  أن ال ر،ات اي90

 اء  مراك  الديون  زيادي أضااا الدي  ماا ياود اء  التعل  اياءت  الإف س.

مدديد الع قة للن حوكاة ال ر،ات  التعل  اياءت ات اياالذاع  صل   Tron et al. ( 2023) استهدفت دراسة 

 استخدمت الدراسة ع LOGIT النااصط ااحتاالذة  RF عل  ا لة ا  ا ة للإشراف  هت لاستخدام  اوصجت 

ععا ص مجلس الإداري لتداذس هدف الدراسةع  التي أس رت ض   أن ،ا م  التجديد للعضو التن ذذ  

ستخدام أسلوب  استا لذة مجلس الإداري ملمثر ات التعل  اياءتع كاا اعتب ت الدراسة أداا الناوصجلن السالالن لا

ROC  الذ  أ ضحت  تا جا م وق أدااRF  .ض   النااصط ااحتاالذة ايستخدمة ات الدراسة 

-RF, SVM, LR, Kداا  ااصط التعل  ا ءت ا  ا   للإشراف  هت أ Seyfullah (2023) بايثا اعتب ت دراسة 

NEAREST METHOD   ع  استخدمت الدراسة ااعتاارات 2021حتى  2012ات الت الم لالتعل  اياءت ع   ال ة ي م

ض   ل ه م   RFالدقة  الاذاة الت المية الإيجالذة  ااستدضااع حذث أس رت  دذجة ااعتاارات م وق أداا  اوصط 

م النااصط ايستخدمة ات الت الم لالتعل  اياءت. كاا أشارت الدراسة اء  أن ال سب ايالذة )الألو  ايتدا لة/ا  عو 

ايا  العاما/اجااءت الألو ع مجاا الربح/الإيراداتع الأرباح المحتجزي/اجااءت الألو ع معد   او  ايتدا لةع رأس

 اياذعات( صات مأثل  جوهر  ات التعل  اياءت لل ر،ات.

 2020-2010شركة ع   ال ة ي م   223ات مركذا ض    XGBOOSTأداا  Umut and  Salih  (2023) اعتب ت دراسة 

ساوا اء   25عل  اياءت.  لتداذس هدف الدراسة م  ا حعو  ض   ضدد ات الت الم لالت
ُ
أقسام مخص  4نسب مالذة ق

الربدذة  السذولة  الهذكا التاوي ت  ال اضلذة.  يعا جة م كلة ضدم التوازن الاااي ات الاذا ات استخدمت 

كاا سجلت  .F- Scoreة ايوجاة  ع  استخدمت اعتاارات ااستدضاا  الدقة  الاذاة الت الميSmoteالدراسة أسلوب 

%ع  أ لت الدراسة لضر ري مااذس 85.5%ع 85.7ع 91.6%ع 84.5 تا   ااعتاارات ال سب التالذة ض   التواءت )

XGBOOST  .ات الت الم لالتعل  اياءت ات مركذا 

للإشراف  هت ماذذ  أداا  ااصط  عل  ا لة ا  ا    Domician et al. (2023 ( ات لاكستان استهدفت دراسة

Ensemble Models  مثاAdaboost, Gradient Boost,  لجا ب بعض النااصط الأعرىع مثا, LR , SVM, Naives 

Byes,  ت الدراسة ض   ال سب ايالذةع كاا ع  اضتاد2021-2016شركة ع   ال ة ي م   385ع  صل  ض   ضذنة م

عسا ر م  العالذات الد غلذة  لاات مدفاات  ادية م  ضرفت الدراسة ال ر،ات ايتعل ي لأنها التي مداس لاات 

 Ensembleضالذتها الد غلذة لالسالب يدي ث ث سنوات متتالذة.  موللت الدراسة اء  أن  ااصط  عل  المجاوضات 

Models  مت وق ض   النااصط الأعرى ايستخدمة ات الدراسة م  حذث دقة الت الم لالتعل  اياءتع حذث حاس

Adaboost, Gradient Boost  م  الدقةع  بلغت دقة  اوصط 100نساة %SVM  LR  ع أما  اوصط 99-%  89نساة%

Naives Byes  70للغت دقتا.% 

يجاد  اوصط دقذس للت الم لالتعل  اياءت ات مايلوان.  لتداذس هذا الهدف إ Wiena et al. (2023 ( استهدفت دراسة

ة ااعت   الاااي للن ال ئات  ضدد م  النااصط  عل  ا لة يعا جة م كل SMOTEاستخدمت الدراسة أسلوب 

 K- NEAREST, CART, GRADIENT BOOSTING, NAIVES BAYS, LIGHTا  ا   للإشراف ال ردية  هت: 
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GRADIENT BOOSTING,  STACKING  ع  الذ  يتضا  مستويلنع هاا ايستوى الأساس يع  شاا النااصط سال ة

؛  بناا ض   اعتاار الدقة حاس Extreme Gradient Boostingت فاستخدم الااحثون فذا الذكرع أما ايستوى ال وق

%ع  قد م وق الناوصط اياة ح ات دقتا ض   99.2دقة فا اة ات الت الم لالتعل  اياءت  للت نسبتا  STACKING اوصط 

 النااصط الأعرى ايستخدمة.

الإحعا ذة التالذدية  عوازمذات التعل  ا ءت عالة التعل  ماذذ  أداا النااصط   Ramzan (2023) استهدفت دراسة

(ع  صل  للت الم لالتعل  اياءت ات ال ر،ات ايدرجة ات لورلة  ذويوك   اسداك.  م  (Ensemble Learningا جاا ت 

ع  استخلعت الدراسة أن 2021شركة لعام  1577ع   ااست ادي م  النهج الكمي استخدمت الدراسة لذا ات 

((RF ( (XGBOOST  ض   الة ميبع كاا أشارت 95.17%  92.79م وقا ات أدائهاا ات الت الم لالتعل  اياءت لدقة %

( ض   النااصط الأعرى م  حذث ااستدضاا  الاذاة الت المية RF ) (XGBOOST)الدراسة اء  م وق أداا  اوصجت 

 الإيجالذة. 

 ,RF, XGBOOSTمثا  Ensemble Learningااصط ا  الة ضددًا م    Malakauskas et al. (2023)قار ت دراسة 

CATBOOST  اوصط  LRصل  ض   ضدد م  ال ر،ات العغل ي  متوساة ا حج ع  أظهرت الدراسة م وق  اوصط  ع 

CATBOOST,   ض   لاق  النااصط  عل  ا لة ايستخدمةع كاا أكدت الدراسة أن ال ر،ات العغل ي  متوساة ا حج

%؛ أكل  ال ر،ات ضر ة للتعل  اياءتع  أن 20سنوات  التي ماا نسب السذولة النادية ض   10صات ضار أقا م  

جااءت أه  الساات ايلمثري ات التعل  اياءت هت ضار ال ر،ات  العا ا  ايدينلن  نسب الناديةع  ايتاثلة ات النادية/ا

 ا  عوم ايتدا لة. 

 ,Gradiemt Boosting هت  Ensemble Learningضدد م   ااصط للن أداا  jiaming et al. (2023 (قار ت دراسة

XGBOOST, LIGHT GRADIENT BOOSTING, Categorical Boosting,    للت الم لالتعل  اياءت ات العلنع  صل  ض

 Gradiemtع  استخلعت الدراسة أن أداا  اوصط 2014حتى  1998ال ر،ات اياذدي ات الاورلة ع   ال ة ي م  

Boosting  .ات الت الم لالتعل  اياءت ي ضا ض  لاقت النااصط الأعرى ايستخدمة ات الدراسة 

حددت الدراسة أه  العواما ايلمثري ات التعل  اياءتع مثا لاات الربح  Shapley Regression باستخدام 

 اءت  ل  عاذة. الد غ ت/ا  عوم ايتدا لةع  أشارت الدراسة اء  أن الع قة للن ال سب ايالذة  التعل  اي

 ,LR, SVM, RF, ADABOOST, GRADIENT BOOSTINGالنااصط الم تل ة  هت Liu et al. (2022)قار ت دراسة 

EXTREEME GRADIENT BOOSTING ع  صل  ات حالة معا جة الاذا ات  قاا معا جة الاذا ات لاستخدام مانذة

SMOTE اد الأ ر بي.  استخلعت الدراسة م وق أداا ات ال ر،ات ضالذة التكنولوجذا الناشئة ات د   اامد

ADABOOST  EXTREEME GRADIENT BOOSTING  ض   النااصط الأعرى ايستخدمة ات الدراسةع  ل  يختلف

ض    EXTREEME GRADIENT BOOSTINGض   أدا ا ات حالتي قاا معا جة الاذا ات  بعدهاع  م وق أداا  RFأداا 

ات  SMOTE؛  بناا ضلذا   ل  الدراسة اء  الد ر الذ  ياك  أن ملمديا SMOTEلاق  النااصط الأعرى بعد معا جة 

 مدسلن أداا  ااصط الذ،اا االانا ت ضند الت الم لالتعل  اياءت. 

ايجاد  اوصط دقذس للت الم لالتعل  اياءت ات مايوانع  لتداذس هدف الدراسة  Begum (2022) كاا استهدفت دراسة

 Extreme Boosting Gradientع  هو  اوصط Random Forest ااصط  عل  ا لة  هت أجريت ماار ة للن ضدد م  
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 ANNع 2009-1999 الناوصط الإحعائي اا ددار اللوجستيع  صل  ض   ضدد م  ال ر،ات ع   ال ة ي م   ع

ضتادت كذل  لتدديد دقة النااصط ايستخدمة ات الت الم لالتعل  اياءتع  ا Gini index استخدمت الدراسة أسلوب 

ض   ايلمشرات ايالذة ات مدديد العواما ايلمثري ات التعل  اياءتع مثا: معد   غاذة ال ا ديع معد  د ران الألو  

الثالتةع متوسط فة ي مدعذاع التدفاات النادية/اجااءت الألو ع رأس ايا  العاما/اجااءت الألو .  استخلعت 

    ل ه م  النااصط ايستخدمة.ض  Random Forestالدراسة اء  م وق أداا 

 CatBOOST Gradient هت  Ensemble Modelsللن النااصط الم تل ة    Zhong &  Wang ( 2022)قار ت دراسة   

boosting, Random Forest, Extreme Gradient Boosting  للت الم التعل  اياءت قاا حد ثا م  سنة اء  ث ث

 26راسة ض    اضتادت الد .2021- 2016ات العلن ع   ال ة ي م  شركة لناضذة  1668سنواتع  صل  ض   

لة مجاوضاتع  هت: الربدذةع  اي امة ايالذةع  الادري ض   الناوع  ايلمشرات ا  ا 6ملمشرًا مالذًا م  ماسذاه  اء  

ت التعل  اياءت. بهذكا رأس ايا ع  ملمشرات عالة لالادري ض   الناوع  معدات ال  اط لتدديد العواما ايلمثري ا

  ظرًا لععوبة ا حعو  ض   الاذا ات ال ر،ات ايتعل ي ضرّفت الدراسة ال ر،ات ايتعل ي لأنها مل  ال ر،ات التي 

 Ensembleض   لاقت  ااصط  Random Forestيت  شابها م  الاورلةع  موللت الدراسة اء  م وق أداا  اوصط 

Learning models ت الم لالتعل  اياءت أكل  م  سنة  أقا م  ث ث سنواتع  أشارت الأعرى ايستخدمة ضند ال

الدراسة اء  أن ملمشرات الربدذة  عالة العا د ض   حاوق ايلكذة م  أه  مدددات التعل  اياءت ات ال ر،ات 

 العناضذة العينذة.

نا تع مثا: اا ددار اجراا ماار ة للن بعض م   ااصط الذ،اا االا.Tran et al  (2022 ) استهدفت دراسةكاا 

شركة ماذدي ات  90ض    Extreme Gradient Boosting, SVMو Random Forestواللوجستيع  شجري الاراراتع 

 – Fع  صل  لإجراا ضدد م  ااعتااراتع مثا: الدقة  ا حساسذة  2011حتى  2010لورلة فذدنام ع   ال ة ي م  

Score أ ضحت  دذجة اياار ة اء  أن ،ا م  .Random Forest Extreme Gradient Boosting   مت وق ات أدائها ض ,

لاقت  ااصط الت الم لالتعل  اياءتع  أ ضحت الدراسة أن نساة الار ض طويلة الأجا/اجااءت حاوق ايلكذة  قذاة 

ملمثر  ؛diluted EPSاي  أي/اجااءت الإيراداتع نساة الدا نلن/اجااءت حاوق ايلكذة  العا د ض   السه  اينخ ض 

 ات الت الم لالتعل  اياءت. 

   م  مجاذ ماذذ  أداا  ااصط  عل  ا لة للت الم لالتعل  اياءت م  حذث الدقةع .Tarun et al (2022) استهدفت دراسة 

لت اد  م كلة ضدم موازن الاذا اتع  SMOTEضدد م  لذا ات ال ر،ات ات مايوانع كاا استخدمت الدراسة أسلوب 

كاا  عRF, Extreme Gradient Boosting, Cat boost ANNاسة  اوصط اا ددار اللوجستي   اعتارت الدر 

 RF, Extremeاستخدمت أسلوب الدقة لتاذذ  أداا  ااصط  عل  ا لةع  التي أس رت ض  دقة أداا  اوصجت 

Gradient Boosting راسة. ات الت الم لالتعل  اياءت ض    اوصط ال اكات الععبذة ايستخدم ات الد 

 ,Catboost, Adaboost, Cartماذذ  ضدد م   ااصط  عل  ا لةع  هت:  Lenka &  Mario (2022)استهدفت دراسة 

C5- algorithm, LR, Naives Bayes  شركة لغل ي  متوساة ا حج  ات سلوفذكذا.  89851ع  صل  ض   ضذنة م

ة  ا حساسذة  ااستدضاا.  موللت  دذجة  الدق -AUC استخدمت الدراسة ضددًا م  اعتاارات التاذذ  مثا 

ض   لاق  النااصط الأعرى ات ،افة ااعتااراتع فاد حاس ض   سبذا ايثا  نساة  Catboostالدراسة اء  م وق أداا 

 . AUC% ات اعتاار 99.95
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عل  اياءت قاا ات الت الم لالت Extreeme Gradient Boostاستخدام  Smith et al. (2022  ( ات اساا ذا اقة حت دراسة

ت الدراسة ض   ضدد م  ال سب ايالذةع كاا حددت ع  اضتاد2016-1992حد ثا لأرب  سنوات ع   ال ة ي م  

ساة نالدراسة ايلخات ا  الة بها لاستخدام شجري الاراراتع  أشارت اء  أن أه  العواما ايلمثري ات التعل  اياءت هت: 

 Extreemeد   غاذة ال ا دي  حج  ال ر،ات.  قار ت الدراسة للن اجااءت االةخامات/اجااءت الألو ع مع

Gradient Boost  ضدد م   ااصط  عل  ا لة ا  ا   للإشرافع مثا NN, SVM, RF, Light Gradient Boosting  . 

ض   لاقت النااصط الأعرىع  Extreeme Gradient Boostم وق  اوصط  ROCأ ضحت  دذجة ااعتاارات  عالة 

ض   الت الم لالتعل  اياءت ات حاات الع قات  ل  ا  اذة  Extreeme Gradient Boostرت الدراسة اء  قدري  أشا

  الظر ف  ل  العادية مثا حاات الكساد التي مرت بها اساا ذا ع   فة ي ضذنة الدراسة. 

 Support Vectorشراف  هت:  ااصط  عل  ا لة ا  ا   للإ  Shetty et al. (2022  ( ا  للجذكا استخدمت دراسة

Machine, Extreme Gradient Boosting ع   عل  ا لة  ل  ا  ا   للإشرافع  هت التعل  العاذس للآلةع  يتاثا

شركة لغل ي  3728ع  صل  ض   Deep Neural Networkهذا الناوصط ات  اوصط ال اكة االاناضذة العاذاة 

م  ال سب ايالذة لتدديد ايلخات  راسة ض   ضدد اضتادت الد .2012-2002 متوساة ا حج  ع   ال ة ي م  

تعل  ايلمثري ات التعل  اياءت.  أ ضحت  دذجة الدراسة ا حالذة أن ،ا م  العا د ض   الألو   نساة التدا   ملمثر ات ال

ع  ا موجد فر ق م  الدقة 83-82اياءتع كاا أ ضحت  دذجة اعتاار الدقة ات  ااصط التعل  ا ءت مة  اح ما للن 

 جوهرية م  حذث دقة النااصط ايستخدمةع  يرج  صل  اء  زيادي التداعا للن الساات ايلمثري ات التعل  اياءت. 

لحج  العذنة ايستخدمةع حذث ان الدراسة الأعل ي  Shetty et al. (2022) مختلف الدراسة ا حالذة ض  دراسة 

 ل  مددد قااع العناضةع  مااس الدراسة ا حالذة ض   ال ر،ات  اضتادت ض   ال ر،ات لغل ي  متوساة ا حج 

 العاارية  الد ذد  مواد الاناا اياذدي ات الاورلة ايعريةع  مختب  حج  ال ركة ،إحدى الساات ايلمثري ات الت الم

 لالتعل  اياءتع كاا أنها  عتاد ض   ايعلومات  ل  ايالذة ا افة اء  ايعلومات ايالذة.

 ,LR, ANN, SVM, DTماذذ  أداا بعض  ااصط  عل  ا لة  هت:   Quian et al. (2022)فت دراسةاستهد

ADABOOST, RF, GRADIENT BOOSTING, XGBOOST, LIGHT GRADIENT BOOSTING,   ع  صل  ض

لدراسة  صل  ض   لذا ات متواز ة.  استخدمت ا 2019-2001ال ر،ات العينذة اياذدي ات الاورلة ع   ال ة ي م  

RF  ل عتذار الساات ايهاةع كاا استخدمت مانذةPermutation Importance  .لت اد  مأثل  ايتغذل ات ات بعضها

ض   لاقت النااصط الأعرى ايستخدمة ات الدراسةع  صل  م   ,XGBOOST استخلعت الدراسة م وق أداا  اوصط 

 . F- Score, AUCع H- MEASUREحذث الدقة  ااستدضاا  الاذاة الت المية اايجالذة 

( لعدد م  LR, RF, XGBOOSTللن ضدد م   ااصط ا لة ا  ا   للإشراف ) Catalin et al. (2022)قار ت دراسة  

 XGBOOSTع  أ ضحت الدراسة م وق أداا 2012اء   2000ال ر،ات التي  عاا ات الأسواق الناشئة ع   ال ة ي م  

ض   لذا ات متواز ة  XGBOOSTلذا ات  ل  متواز ةع ث  أجريت مجربة لاستخدام  ض   لاق  النااصط الأعرى  صل  ض  

ع  م  ماذذ  أداا الناوصط XGBOOST WITH SMOTE أطلس ض   هذا التعديا  (ع SMOTE)أ  بعد استخدام مانذة 

 . (SMOTE)% بعد استخدام6ع حذث أثادت الدراسة مدسلن أداا  اوصط SMOTEايعد  لاستخدام 
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 (,CART,K-NEARST NEAREST NEIGHBOR  ضدد م   ااصط  عل  ا لةللن  Abdulla (2021)دراسة قار ت 

(NAIVES BAYES, NN, SVM  شركة ات لنج ديش ع   ال ة ي م   244ات الت الم لالتعل  اياءتع  صل  ض   ضدد

ات الت الم  ,CARTا  اوصط .  اضتادت الدراسة ض   ال سب ايالذة فاط.  استخلعت الدراسة م وق أدا2015-2019

 ,NN, KNN, SVM%ع ات حلن للغت دقة 96لالتعل  اياءت ض   لاقت النااصط ايستخدمة ات الدراسةع حذث للغت دقتا 

NAIVES BAYES  :88%ع 85%ع 80%ع 74ض   التواءت .% 

لو ع الألو  ضددًا م  ال سب ايالذةع مثا: اجااءت االةخامات/اجااءت الأ  Fan et al. (2021)  استخدم

ةخامات/اجااءت حاوق ايلكذةع لاات التدفاات النادية اجااءت اال -ايتدا لة/ا  عوم ايتدا لةع نساة التدا لة 

م  العالذات الد غلذة/االةخامات ايتدا لةع  ضواما ا حوكاة مثا ضدد الأسه  ايالوكة يديري  ات ماذذ  أداا 

 ع. NN, SVM, LR, DT , RF, Adapboost , Extreme Gradient Boostل  اياءت  هت  ااصط التعل  ا ءت ات الت الم لالتع

يواجهة م كلة ضدم التوازن ات الاذا اتع  أجريت اعتاارات الدقة  ااستدضاا  SMOTEكاا استخدمت الدراسة 

 ض   ل ه م  النااصط.  XGBOOST  RFلنااصط سال ة الذكرع حذث أ ضحت النتا   م وق 

 XGBOOST  Adapboost  Gadient هت  Boostingالتعزيز  ااصط   Phan & Ho (2021)دراسة   استخدمت

Boosting ا أمريكذًا ع   ال ة ي م   180ع  صل  ض   ماارير رب  سنوية لعدد
ً
.  استخدمت 2019حتى  2009لنك

 مثا: الدقة  ااستدضاا  الاذاةالدراسة ضددًا م  اعتذارات ماذذ  أداا النااصط الت المية لاستخدام التعل  ا ءتع 

  الت المية الإيجالذة.

%ع  يلذا 96.3م وق أدا ا ض   ل ه م   ااصط التعزيز م  حذث الدقةع فالغت دقتا  XGBOOST أظهرت  دذجة 

Gradient Boosting  ع  أعلً ا 94.44لدرجة%Adapboost  أما م  حذث ااستدضاا فوللت 92.59فالغت دقتا .%

 ض  التاارير ايالذة السنويةع   100 درجة أدا ا اء 
ً
أ ا %ع كاا اقة حت الدراسة استخدام التاارير رب  السنوية لدي 

 ياك  الت الم لالتعل  اياءت قاا حد ثا ل ة ي م  أربعة اء  عاسة فعو  رب  سنوية. 

ة لغل ي شرك 12000لتع ذف  LR, NN, RF ااصط  Malakuskas &  Lakstutiene (2021  ( استخدمت دراسة

 متوساة ا حج  اء  شر،ات متعل ي  شر،ات  ل  متعل ي ات د   الالاذس. كاا استخدموا ايلمشرات ايالذة  ضار 

اي  أي  السجا اا تاائي لل ر،ات.  لنّف الااحثون أداا النااصط ايستخدمة لاستخدام أسالذب ماذذ  الب ام  

  م وقا ض    ل ه م   ااصط الدراسة. RFااصط ض  دقة مثا الدقة  ا حساسذةع حذث أس رت  تا   ماذذ  الن

داذس ماذذ  أداا  ااصط التعل  ا ءت ات الت الم لالتعل  اياءت ات لاكستان.  لت  Fayaz et al. (2021)  استهدفت دراسة

لتاذذ  أداا  ROCهدف الدراسة استخدم الااحثون ضددًا م  ايلمشرات ايالذة التي ملمثر ات التعل  اياءتع  استخدم 

.  أ ضحت الدراسة أن لاات الربح قاا الضربذة/اجااءت Adaboost, LR, SVM, DT, NN ااصط  عل  ا لة  هت 

ت الألو ع الألو  ايتدا لة/اجااءت الألو ع لاات الربح/االةخاماتع لاات الربح/اياذعاتع رأس ايا  العاما/اجااء

ل  ات الت الم لالتعل  اياءت ات لاكستان ض   ل ه م   ااصط  ع Adaboostاا الألو ؛ م  مدددات التعل  اياءت  دقة أد

 ا لة.

منوع أضضاا مجلس الإداري م  حذث العار  النوع  ا  ل ذة العلاذة ض    Yousaf et al. (2021)استهدفت دراسة 

خدمت ضددًا م   ااصط .  لتداذس هدف الدراسة است2016-2007التعل  اياءت لل ر،ات العينذة ع   ال ة ي م  
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 استخلعت  تا   الدراسة أن منوع أضضاا مجلس الإداري . LR, Boosting, RF عل  ا لة ا  ا   للإشراف مثا 

ا قويًا لالتعل  اياءت لل ر،اتع  أن 
ً
 يت وق ض   لاقت النااصط الأعرى ايستخدمة ات الدراسة. RFيرماط ارمااط

ماذذ  أداا ضدد م   ااصط التعل  ا ءت ا  ا   للإشرافع مثا  Manthoulis et al. (2021  (استهدفت دراسة

ات الت الم لالتعل  اياءت ات الانوك  LR , SVM, ANN, EXTREEME GRADIENT BOOSTING, RFاا ددار اللوجستي 

ف .  لتداذس هد2014-2005م اهدي ع   ال ة ي م   60000الأمريكذة قاا حد ثا بسنة أ  أكل ع  صل  لواق  

 ROC –AUC –H- MEASUREالدراسة استخدمت ضددًا م  ااعتاارات ماذذ  الأداا )اينااة الواقعة مدت ا  ط 

KOLMOGOROV – SMIRNOV- DISTANCE ) ع  موللت  دذجة ااعتاارات السالاة اء  م وق أدااANN, LR 

 ETREEMEامع ات حلن م وقت  ااصط ض    ل ه م   ااصط الدراسةع  صل  ضند الت الم لالتعل  اياءت قاا حد ثا بع

GRATIENT BOOSTING RF,   ض    ااصط الإشراف ال رديةLR, ANN .ضند الت الم لالتعل  اياءت قاا لث ث سنوات 

 ,RFماذذ  أداا بعض م   ااصط  عل  ا لة ا  ا   للإشراف  هت  Bragoli et al. (2021  (استهدفت دراسة

XGBOOST, NN, LR 2015-2007عل  اياءت ات ال ر،ات العناضذة ات اياالذا ع   ال ة ي م  ات الت الم لالت .

 اضتادت الدراسة ض   ال سب ايالذة فاط  صل  قاا سنة م  حد ثاع  استخدمت الدراسة اعتاار الدقة لتدديد 

 ض    ل ه م  النااصط ايستخدمة ات الدراسة. XGBOOSTهذا الهدفع حذث أس رت ض   م وق أداا 

ات الت الم لالتعل  اياءت قاا  RF, SVM, XGBOOSTماذذ  أداا  ااصط  Narvekar & Guha (2021)دفت دراسة استه 

ع 2020حتى  1970شركة أمريكذة ع   ال ة ي م   21114يومًاع  صل  ض    180يومًا أ   90يومًا أ   30حد ثا لة 

 ,RF , ض  XGBOOSTاستخعلت الدراسة م وق لتاذذ  أداا النااصط.    ROC-AUC ملمشرًا مالذًا   57مستخدملن 

SVM ع حذث حاسROC-AUC  التي مد  ض   قدري 99نساة  %, XGBOOSTة. ات الت الم لالتعل  اياءت لدقة ضالذ 

 هت  Unsupervised machineلتعل  ا ءت  ل  ا  ا   للإشراف ا.Viswanathan et al   (2020)ستخدمت دراسة ا

K-meansضدد م   ااصط التعل  ا ءت ا  ا   للدراسةع  عالة  اوصط كاا م  استخدام  عRFلإحعائي ,  الناوصط ا

 التدلذا التاذلخ  ا  اي م  النااصط الإحعا ذةع  صل  لتع ذف الانوك اء  لنوك جذدي   ل  جذديع  صل  ض   

ا هنديًاع  باستخدام  اوصط 44
ً
تي مددد   العواما الع  أ ضحت الدراسة أن العا د ض   الألو  م(K-means) لنك

كاا استخلعت الدراسة م وق الناوصط الإحعائي التدلذا التاذلخ  ا  اي ض   الانوك ا جذدي أ   ل  ا جذديع 

RF .ات مع ذف الانوك اء  لنوك جذدي   ل  جذدي , 

ارجت( ايلمشرات ايالذة  ضواما ا حوكاة )هذكا ايلكذة  جودي ايراج  ا   Chenand Shen 2020)  ( استخدم

 يعا جة م كلة ضدم ااستا لذة للن ايتغل اتع LASSO أسلوب  ات مايوان للت الم لالتعل  اياءتع RF  CART أسلوب 

يستاذ  الت الم  CART.  موللت الدراسة اء  أن  اوصط 2018-2012 صل  ض   شر،ات ات مايوان ع   ال ة ي م  

 %.86.30دقة أدا ا ات الت الم لالتعل  اياءت  فتالغ RF%ع أما 89.74لالتعل  اياءت لدقة مالغ 

 ,NN, DT, SVM, RFماذذ   ماار ة أداا  ااصط  عل  ا لة  هت:  Sreedharan et al. (2020) استهدفت دراسة 

ADABOOST    مت الدراسة .  استخد2017-2010شركة ع   ال ة ي م   38ات د لة الإمارات ايتدديع  صل  ض

ات  عل  ا لة اعتاارات الدقة  الاذاة الت المية الإيجالذة  ااستدضااع  موللت  دذجة ااعتاار  ات ماذذ  أداا  ااصط

 السالاة اء  م وق أداا ال اكات الععبذة ض   لاقت النااصط الأعرى. 
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 KNN- ANN- DT- RFماذذ  أداا بعض م   ااصط  عل  ا لة  هت  Faris et al. (2020 ( استهدفت دراسة

ADABOOST الت الم لالتعل  اياءت ات ال ر،ات الإساا ذةع  كاا استخدمت الدراسة مانذة  اتSMOTE  يعا جة

. ااعت   الاااي للن ال ئاتع كاا استخدمت الدراسة  هج الساات ايالخي لتدديد العواما ايلمثري ات التعل  اياءت

ض    ل ه م  النااصط  ADBOOSTوق أداا  أجريت الدراسة اعتاار دقة أداا النااصطع حذث استخلعت الدراسة م 

 .%98.3الأعرى  التي للغت 

 ات الت الم لالتعل  اياءت ات RF, ADABOOST, LRللن أداا  ااصط  عل  ا لة Shrivasta et al. (2020 ( قار ت دراسة

لتوازن ات معا جة م كلة ضدم اSMOTE الانوك ا  الة  الانوك ا حكومذة ات الهندع  اضتادت الدراسة ض   

   ض    اوصجت ADABOOST ,لتدديد الساات ايالخيع  استخلعت الدراسة م وق أداا  Lassoالاااي للن ال ئات  

LR, RF   . 

للت الم لالتعل  اياءت ات الانوك لأ ر باع  هت مل   (XGBOOST) اوصط  Francisco et al. (2019 ( استخدمت دراسة

مت الدراسة ايلمشرات ايالذة ع  استخد2016- 2006 صل  ع   ال ة ي م   الانوك التي متلاى مندًا م  ا حكومات

 حاس أداا  (XGBOOST)لتاذذ  أداا  اوصط  ROC- AUCكساات أساسذة للناوصط الت الم ع كاا استخدمت 

%ع  أشار الااحثون اء  أن الانوك كال ي ا حج  أكل  ضر ة للتعل  اياءتع  أن 81.7نساة  (XGBOOST) اوصط 

(XGBOOST)  ياكنا التعاما م  م كلة  عدد الع قات ا  اذة للن الساات  بعضها  هت م كلة متأللة ات  ااصط

 اا ددار ا  اي. 

ات  ENSEMBLE LEARNING (RF, GRADIENT BOOSTING, CART ااصط   Halteh et al. (2018) استخدم 

  لن 101الإس مذة العايذةع حذث م  مجاذ  لذا ات م  مدديد العواما ايلمثري ات الت الم لالتعل  اياءت ات الانوك 

 ALTMAN.  اضتادت الدراسة ض   متغذل ات ال سب ايالذة ايستخدمة ات  ااصط  APITAL IQاس مي م  قاضدي 

Z-SCORE , ALTAMAN FOR SERVICE , دذة ا  الة لالانوكع  استخلعت الدراسة أن ،ا م  نساة  معايل  الرب

 اما/اجااءت الألو   العا د ض   الإيرادات م  مدددات التعل  اياءت. رأس ايا  الع

للن دقة النااصط ايستخدمة النااصط ااحتاالذة الإحعا ذة   اوصط Wyrobeck & Krzytof (2018) قار ت دراسة 

 GRADIENT BOOSTING,  RF هت  اوصط  Ensemble learning)  ااصط التعل  ا جاا ت )  (LDA)التاايز ا  اي 

.  استخلعت الدراسة م وق 2017 – 2008الت الم لالتعل  اياءتع  صل  ض   ال ر،ات الاولندية ع   ال ة ي م  ات 

%ع ماعا ات صل  99.9ض   لاقت النااصط الأعرى ايستخدمة ات الدراسة لدقة  GRADIENT BOOSTINGأداا  اوصط 

RF  86.31  اوصط التاايز الأحاد  للغت دقتا %ع 87.10%ع  النااصط ااحتاالذة لدقة 98.91لدقة.% 

 دراسة ض   شر،ات لناضة السلاون  مربذة الأسااك الن  يجذة  صل  ات مجربيتبن من عللن.  Bard (2017) أجرى 

 استخدم الااحث ضددًا م  ال سب ايالذةع مثا: نساة التدا    حاوق ايلكذة/اجااءت الألو   معد  د ران 

ع  بناا ض   Cart, LRعا د ض   اياذعات  معد   غاذة ال ا دي.  استخدمت الدراسة  اوصجت الألو  الثالتة  ال

التجربتلن أثادت الدراسة مأثل  معد   غاذة ال ا دي ات التعل  اياءت لل ر،ات ا  الة لعناضة السلاون  شر،ات 

 Cartدراسة م وق أداا  اوصط مربذة الأسااكع  م  حذث أداا الناوصجلن ايستخدملن ات الدراسة استخلعت ال

% ات ال ر،ات ا  الة لعناضة السلاونع  صل  ض   ضكس ال ر،ات ا  الة لة لذة الأسااكع 86.7ل ساة  LRض   
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%ع  ضلا الااحث هذه الندذجة لاعت ف حج  العذنة ايستخدم ات التجربتلن 75.2ل ساة  Cartض    LRحذث م وق 

  ال ة ي الزمنذة لهاا.

 بحثية الفجوة ال -

لناا ض   العرض السالس للدراسات السالاة  جد أن معظ  الدراسات استهدفت ماذذ  أداا  ااصط  عل  ا لة 

. كاا قار ت ضددًا م  الدراسات Seyfullah (2023)ا  ا   للإشراف  إجراا ماار ة م  بعضه  الاعض مثا دراسة 

ع   قار ت العديد م  الدراسات Phan & Ho. (2021)مثا بعضها  Ensemble Learningللن  ااصط التعل  ا جاا ت 

 Drogovoz & Nevredinov (2024 Soydas and   (دراسة  ,SVM, DT ااصط التعل  ا جاا ت  النااصط ال ردية مثا 

Handan ( 2024)    كاا قارن العديد م  الااحثلن  ااصط التعل  ا جاا ت   ااصط الإحعاا التالذدية مثا دراسة

Papikova and Papik (2024) Durica et al. (2021); ; (Chaves et al. (2023)   ع  اعتل ت  تا   هذه الدراسة فع

ض   اا ددار  RFم وق  ااصط التعل  ا جاا ت  Malakuskas & Lakstutiene (2021)سبذا ايثا  اس رت دراسة 

داا الناوصط اااحعا ىيي) مدلذا التاايز ض  م وق أ Viswanathan et al. (2020)ليناا أس رت دراسة اللوجستيع 

  RFا  اي( ض    ااصط التعل  ا جاا   .

  للن النااصط الإحعا ذة   ااصط  Clustering Algorithm  ض   ا جا ب ا عر قارن بعض الااحثلن أداا  ااصط 

ياءتع حذث اس رت مل  ضند الت الم لالتعل  ا Arian et al. (2020))ع; Serkan et al. (2023 (الإشراف ال ردية

ض   ،ا م  النااصط ال ردية   النااصط ااحعا ذة ا  الت الم  Clustering Algorithmالدراسات ض   م وق أداا  ااصط 

ع Clustering Algorithm  Ensemble Learningلالتعل  اياءت .  ل  أ ا ل  يتارق الااحثلن اء  اجراا ماار ة للن 

ات  وا ايسح ال اما لدراسات التي قام بها الااحث؛  بناا ضلذا  ستهدف الدراسة  صل  ض   حد ضل  الااحث  

 . Ensemble Learning  ااصط  Clustering algorithmماذذ  أداا  ااصط ا  الة ا حالذة 

تادي  م   احذة أعرى ركزت أ لب الد   ات دراساتها ض   للدان أ ر با  أمريكا  العلن  الهند  باكستان  عالة ايع

 ض   التعل  ا ءتع  ل  مدنا   منها هذه الدراسات ماذذ  أداا النااصط السال ة الذكر ات د   ااقتعاديات الناشئة

أ  مل  التي  عاني م  م ا،ا اقتعادية مثا معر. كاا مختلف هذه الدراسة ات مدديد التعل  اياءت لاستخدام 

  أ لب هذه الدراسات معنف هذه ال ر،ات لأنها ملا  اص لالد   النامذةع حذث ان  EM-ZSCORE  اوصط

ال ر،ات التي مداس لاات مدفاات لالسالب ع   ضاملن متتالذلنع أ  مداذس عسا ر م  ضالذاتها الد غلذة يدي 

مختلف هذه الدراسة ض  الدراسات ايعر  ة ات معا جتها ي ا،ا ضاملن متتالذلن أ  ال اب م  الاورلة.   

اجا الااحثلن ات مجا  التنبذلم مثا م كلة الاذ  ايتارفةع حذث ان الدراسات ايعر  ة ل  متارق الاذا ات التي مو 

اء  هذه اي كلةع  أعلً ا مدم  هذه الدراسة العواما ااقتعادية  ععا ص ال ر،ات مثا حج  ال ر،ات  ضارهاع 

 ات ا حساان.  Machine Learning هت مل  العواما التي ل  مأعذها الدراسات ا  الة لالتعل  ا ءت 

 م  العرض السالس للدراسات  جد أن هناك ضددًا م  اي ك ت التي  اجهت العديد م  الااحثلن منها م كلة 

اعت   التوازن الااايع  الذ  يددث ضندما يكون ضدد ا حاات ات فئة  احدي كثل ي  أكب  م  ا عر  هو أمر 

،ات متعل ي   ل  متعل يع  مددث هذه ا حاات  دذجة اء :  اص لذا ات  اقعتع  عالة ات مع ذف ال ر،ات اء  شر 

الأقلذات )حذث ا ياك  العثور ض   أ ااط مب رات  بسبب مدد دية  كاذة أمثلة فئات الأقلذاتع مداعا أ  فعا 
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العغل ي )ال ئة مختلاة  بعضها الاعض ات حلخ ماذلخ اا  عاات  م  الأمثلة ال ائعة ات هذا ال أن الاااةع 

ماا د   العديد م  الااحثلن اء  استخدام أسالذب  مدع ت  مجاوضات لغل ي م  فئة الأقلذات لايساحة(؛ 

 . SMOTE-Synthetic Minority Over-sampling Technique Dovile et al. ( 2022)معا جة هذه اي كلة مثا 

  ل هاا  (An`Ong & kamsami (2023); Liashenko et al. 2023 استخدمت ضددًا م  الدراسات هذه التانذة منها 

التعل  ا ءت ايدربة ض   لذا ات  ل  متواز ة )حالة ضدم استخدام  ماارن الدراسة ا حالذة للن  ااصط م  الدراساتع 

(. كاا أ نا  جد أن معظ  الدراسات Smote(.  حالة استخدام لذا ات متواز ة )بعد استخدام مانذة  Smoteمانذة 

.  هناك العديد م  الارق التي مك ف  Smith et al. 2022قت اء  م كلة ظهور قذ  متارفة ات الاذا ات مثا مار 

 يت  معا جة هذه الارق بعدد م  الارقع فإصا ،ا ت هذه اي كلة  IQRض  هذه اي كلة مثا الرسوم الاذا ذة أ  

،ا ت  امجة ض  أعااا  ل  صل  يت  معا جتها بعدد  امجة ض  أعااا ات الاذا ات يت  مصحذح ا  اأ أ  حذفهاع  إصا 

  ستخدم  .Dash et al. ( 2023)م  الارقع اما لالإلااا ضليها أ  ا حذف أ  الدسجذا  اي حظة أ  اضادي الة ملخ 

 ل كد اف الاذ  ايتارف  صل  ض    دو ما ي ت ات ال عا التاءت.I QRالدراسة ا حالذة 

 مشكلة الدراسة  (3)

 ماار ة أداا بعضها  Ensemble Learningماذذ  أداا مجاوضة استهدفت العديد م  الدراسات  هناك  جد أن

ع أ  ماار ة أدائها لنااصط أعرى Rahman & Zhu (2024)الاعض ات الت الم لالتعل  اياءت ات ال ر،اتع مثا دراسة 

  ل ها م   SVMثا ال اكات الععبذة  م   ااصط الذ،اا االانا ت ا  ا عة للإشرافع مثا: النااصط ال ردية م

  ;Soydas & Handan ,  2024)  Shetty et al. 2022; (Drogovoz & Nevredinov (2024) النااصطع  صل  مثا دراسة

 Clustering ااصط  Serkan et al. (2023) Justin et al. (2020) ;    ض   الر   م  استخدام ضدد م  الدراسات مثا

Algorithm  عالةK- MEANS حعا ذة ع  الذ  أثبت م وقا ات الت الم لالتعل  اياءت لل ر،ات ض   الأسالذب الإ

 التالذديةع مثا: اا ددار اللوجستي. 

 ماار تا لنااصط ا  ا عة  Clustering Algorithmماذذ  أداا Arian et al. (2020  (كاا منا لت بعض الدراسات

 Clustering Algorithmات السالاة ل  مدنا   اجراا ماار ة للن ع اا أن الدراسSVM للإشراف ال رد  مثا

 Ensemble Learning ع  صل  ض   حد ضل  الااحث  ات حد د ايسح ال اما للدراسات التي حعا ضلذا؛  بناا

ع  صل  Clustering Algorithm  Ensemble Learningضلذا مدرس الدراسة ا حالذة ال ر ق ا جوهرية ات أداا 

رح ال ر ق صات الدالة الإحعا ذة ات أدائها لاستخدام ااعتاارات ايتعلاة ات هذا ال أن؛  بناا ضلذا ياك  ط لإيجاد

  ساؤ  التاءت: 

 Ensemble  (Learning)ها موجد فر ق صات دالة احعا ذة للن  اوصط الذ،اا االانا ت ا  ا   للإشراف   -

 ؟ (Clustering Algorithm)  اوصط الذ،اا االانا ت  ل  ا  ا   للإشراف 

  ااصط الإحعاا  (Ensemble Learning)قار ت العديد م  الدراسات للن  ااصط الإشراف ا  ا   للإشراف  

 Chaves et al. 2023; Durica et al. 2021; Malakauskas)  التالذدية عالة  اوصط التاايز ا  اي مثا دراسة

et al. 2023; Wyrobeck & Krzytof , 2018)  حذث استخلعت معظ  الدراسات ايذ،وري لت وق أداا  ااصط الذ،اا
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؛  بناا ضلذا ياك      ال رض التي؛  لذا ياك   (Ensemble Learning)& (Clustering Algorithm)االانا ت 

 طرح الدساؤ  التاءت: 

 (Ensemble Learning)ها موجد فر ق صات دالة احعا ذة للن  اوصط الذ،اا االانا ت ا  ا   للإشراف  -

 ؟  ااصط الإحعاا التالذدية (Clustering Algorithm)  اوصط الذ،اا االانا ت  ل  ا  ا   للإشراف 

 منهجية الدراسة)4(

 هو ايجاد  اوصط للت الم لالذ،اا االانا ت  ع ستعرض الدراسة ات جزا منها اينهجذة ايتاعة لتداذس هدفها

ذاة  مدديد العواما ايلمثري ات الاع (Labels)اية م  مدديد ايتغل  التاب  الت المى  مناسب للت الم لالتعل  اياءت لد

ذ،اا االانا ت )ا  ا     ل  ا  ا   للإشراف(ع  التدريب ع ث  اعتذار ال Featureايتغل  ايسستاا  –الت المية 

مثا: الدقة  الضاط  ااستدضاا ض   الناوصط الت الم ع  ماذذ  أداا هذه النااصط م  ع   ضدد م  ااعتااراتع 

 F- Score اينااة الواقعة أس ا ايندنى . 

 فروض الدراسة  (5)

 (Ensemble Learning)للن  اوصط الذ،اا االانا ت ا  ا   للإشراف احعا ذة موجد فر ق صات دالة  -

 .Clustering)  اوصط الذ،اا االانا ت  ل  ا  ا غ للإشراف )

 بلن  (Clustering)  (Ensemble Learning)للن  ااصط الذ،اا االانا ت احعا ذة  موجد فر ق صات دالة -

 النااصط التالذدية ات الإحعاا. 

 مجتمع وعينة الدراسة  (6)

   ث ث ضع موزضة 2022-2007شركة ماذدي ات الاورلة ايعرية ع   ال ة ي م   44 م  مااذس الدراسة ض  

 شركة مخص مواد الاناا.  12قااضًا ضااريًاع  25د ذد  اياا اتع قااضات م  ال 7قااضات ،التاءت: 

 عاوات اعتذار  اوصط الذ،اا االانا ت للت الم لالتعل  اياءت 

 اماعت الدراسة ضددًا م  ا  اوات التي سنعر ها ات هذا ا جزا.  

 تحديد المتغير التابع ( 6-1)

 ةع  صل  طااًا يعادلة التالذة:لل ر،ات مدا الدراس (EM- Z SCORE)احدسبت الدراسة 

4+1.05X3+6.72X2+3.26X1Z=3.25+ 6.56X 

ض   الة ميب: رأس ايا  العاما/اجااءت الألو ع الأرباح المحتجزي/اجااءت الألو ع الربح قاا  X3, X2. X1X ,4 ماثا 

م  هذه ال سب م  اجااءت الألو ع حاوق ايلكذة/اجااءت االةخاماتع حذث م  احدساب ،ا /ال ا دي  الضرياة

ض  ،ا سنةع  Z SCORE احدساب  2ع202-2007التاارير ايالذة السنوية لل ر،ات مدا الدراسة ع   ال ة ي م  

 م  استخدام  .(1لتع ذف ال ر،اتع  صل  ض   الندو ايوضح لالمحلس رق  ) Z SCORE احدساب متوسط 

 Z SCOREات اينااة الرماديةع  صل  ل ستخراط  مع ذف ال ر،ات اء  شر،ات متعل ي   ل  متعل ي  شر،ات ما 
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للتعل ع ل ر  ل  متعل ع  م   1 ل  متعل   منااة رمادية اء   –الت المية  التي اضتادت ض   مكويد  مرملخ متعل  

 ع  صل  طااًا يا ي ت:2اعتذار رق  ض وائي ينااة الرمادية  هو

label_map = { 

'Not Distress': 0, 

'Distress': 1, 

'Grey Area': 2, 

if z < 1.1: 

return 'Distress' 

elif z > 2.60: 

return 'Not Distress' 

else: 

return 'Grey Area' 

- Apply Categorization and Map Labels: 

df['Label'] = df['z score'].apply(categorize_z_score) 

df['Label'] = df['Label'].map(label_map) 

خدام ع  التي ماثا الت الم لالتعل  اياءتع  ل  أن هذه الاذ   ل  متواز ة؛  لذا م  استZ1 س م  اشتااق بناا ض   ما سا

الت المية قاا التوازن  بعد التوازنع  التي سيت   Z1؛  بناا ضلذا ألاح لدينا  وضلن م  Z1لتوازن  SMOTEمانذة 

 مدريب  اعتاار معدقذة النااصط الم تاري. 

  FEATUREير المستقل تحديد المتغ( 6-2)

 ضنعرًا لتدديد العواما ايلمثري ات التعل  اياءتع ماثلث ات مجاوضة ال سب ايالذة  ضواما ااقتعاد 26م  مدديد  

  ضواما ا حوكاة  ععا ص ال ر،ات )العارع ا حج (ع  صل  كاا ات ا جد   التاءت:

 العواما ايلمثري ات التعل  اياءت: 2جد   

ب والمتغيراتالنس المتغييرات  الدرسات السابقة التصنيف ومقياس 

   المؤشرات المالية 

X1   السذولة رأس ايا  العاما/اجااءت الألو siti et al 2024,halteh et al 2018  

X2   اي امة الأرباح المحتجزي/اجااءت الألو Siti et al 2024, Justin et al 2020 ,  

X3 الربدذة اءت الألو  لاات الربح قاا الضربذة/ اجا Siti et al 2024  

X4   نسب ن اط )ك ااي( اجااءت اياذعات/اجااءت الألو Wira et al 2024 

X5 سذولة الألو  ايتدا لة/ا  عوم ايتدا لة Bukhori et al 2022 

X6   ديون  اجااءت االةخامات/اجااءت الألو Yusuf 2024, Zhong et al (2022 
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ب والمتغيراتالنس المتغييرات  الدرسات السابقة التصنيف ومقياس 

X7 لنادية م  ضالذات الد غلذة/ لاات التدفاات ا

 اجااءت االةخامات ايتدا لة
2020الاويا &مهنا  سذولة  

X8  /لاات التدفاات النادية م  العالذات الد غلذة

 اجااءت االةخامات
  2022الوالسعود  اعر ن  السذولة

X9   السذولة ألو  ايتدا لة/ اجااءت الألو Mohamed 2022 

X10 ديون  ااءت الألو  ايتدا لة.دا لة/ اجا  عوم ايت Hidayat & Yuniati (2024)-- 

X11 رف  ماءت اجااءت االةخامات/حاوق ايلكذة Haris 2023, kimsoon young 2018,  

X12 2018لو ذاف   ربدذة نساة هامش الربح/اياذعات  

X13 غاذة معد  الربح قاا ال ا دي  الضرا ب/معد  ال ا دي  Hamid&rohani 2018, bard 2017 

X19  ملمشر ماءت سوقت سعر السه Mohamed 2022 

   عوامل الحوكمة 

X14 حوكاة نساة ملكذة أضضاا مجلس الإداري Ragab &salah 2022,  

X15 حوكاة  وع )ا ج س( ضدد ماثذا ايرأي ات مجلس الإداري Aburgri 2022,  

X16 حوكاة ضدد مرات اجتااع  جان ايراجعة Rasheed et al 2023 

X17 حوكاة ضدد مرات مجلس الإداري Rasheed et al 2023  

X18  اصا ما ،ان مكتب ايراج   –جودي ايراج  ا  ارجت

 أحد ايكامب الكب ى أم ا؟
 حوكاة

Nour et al 2023 

   عوامل الاقتصاد 

X20 ضواما ااقتعاد سعر العرف Evi &indra 2022  

X21 عادضواما ااقت سعر ال ا دي  Valentine et al 2023,  

X22   ضواما ااقتعاد معد  التض Dewin et al 2023,  

X23 ضواما ااقتعاد معدات الااالة Ece &guven 2020 

X24 ضواما ااقتعاد معد  الناو Rinofah et al 2022  

X25 
 ماريخ الاذد للاورلة ضار اي  أي

Sakulpolphaisan &hensawang 

2022  

X26 
 رأس ما  ال ركة ج  اي  أيح

Hidayat & yuniati (2024), kebedee 

et al 2024, trisandi &syifa 2024 

 م  اضداد الااحثة ايعدر:

ت  اعتذار أه  العواما الر يسة ايلمثري ات التعل  اياءت م  أجراا اعتاارات استك افذةع مركزت ات التوزي  الااذع

 ENSEMBLEن ايتغل ات ايستالة  مدلذا الة الطع  أعلً ا استخدام مجاوضة للاذا ات  اعتاارات الة الط لل

LEARNING  لتدديد العواما ايلمثري ات التعل  اياءتع  سوف نستعرض ات ال عا التاءت م  الدراسة أه   تا   هذه

 ااعتااراتع  فذاا ي ت شرح موجز لهذه ا  اوات.
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 صطناعي في التنبؤ بالتعثر المالي الاختبارات تقييم أداء نماذج الذكاء الا  -

 يتضا  هذا ا جزا م  الرسالة استعراض ااعتاارات التي أجريت.

o  التوزيع الطبيعي للبياناتNormalization : هذه ا  اوي  ر رية لل وارزمذات ا حساسة  حج  الاذا اتع

  الاذا ات لدذث ا تهذا  حجالتوزي  الااذعت ع  ال اكات الععبذة. يضاط SVMsمثا اا ددار اللوجستيع  

 :Min-Max scalingايلخات صات الاذ  الكال ي ض   الناوصط. الارياة ال ائعة هت 

𝑥𝑖 = 
𝑥 − min (𝑥)

max(𝑥) − min (𝑥)
 

التعاما م  الاذ  اي اودي: ياك  للاذا ات اي اودي أن مدرف التدلذا أ  مدلخه اصا ل  يت  التعاما معا ب كا 

مااذس العديد م  التانذاتع مثا الإسناد  هو اسدادا  الاذ  اي اودي لالتاديرات الإحعا ذةع مثا  صحذح. ياك 

 ايتوسط أ  الارق الاا اة ض   النااصطع حذث يت  استخدام الأ ااط ات الاذا ات لتادير الاذ  اي اودي.

ية ضدديةع ماا يستلزم مدويا ايتغل ات ال ئو متالب العديد م   ااصط التعل  ا ءت مدع ت  مرملخ ايتغل ات ال ئوية:

 الذ  يخلس ضاودًا ع one –hot encodingاء  م سذس ضدد . احدى التانذات ال ائعة هت الة ملخ الساع  الواحد 

 ثنا ذًا لكا مستوى فئة.

  مرحلة م  ااضتاارات ايهاة ع :  SMOTE Synthetic Minority Oversampling Techniqueالتوازن الاااي م  

لة ضادي ما مكون شر،ات ايتعل ي قلذ  ع موازن ال ئاتع لالتعل  اياءتما قاا معا جة الاذا اتع عالة ات سذاق الت الم 

 ة ماار ة لال ر،ات  ل  ايتعل ي؛ ماا يلمد  اء  م كلة اعت   التوازن الاااي.  ياك  لمجاوضة الاذا ات  ل  ايتواز 

فئة الأ لاذةع  مضعف قدرتها ض   اكد اف طااة الأقلذةع  التي  الاًا ما مكون صات أن مدلخ الناوصط الت الم  مجاه 

  (.He & Garcia, 2009أهاذة أكب  )

 Synthetic Minority سيت  استخدام مانذة أعذ العذنات اي رطة للأقلذة االاناضذة يعا جة هذه اي كلةع

Oversampling Technique (SMOTE)  م رطة يولد ضذنات الاناضذة م  فئة الأقلذات هو  هج أعذ ضذنات

(Chawla  يت  صل  ض  طريس اعتذار  ااة ض وا ذًة م  فئة الأقلذة  حساب أقرب ا جل ان 2002 آعر نع .)k 

 لهذه النااة. مت  ا افة النااط االاناضذة للن النااة الم تاري  جل انها.

 :ات ا  اوات التالذة  SMOTEياك  مل ذص عوارزمذة 

 لكا ضذنة ات فئة الأقلذةع احسب ايسافة الإقلذديةع  الدث ض  أقرب جل انها ات مساحة ايلخي. -

 .1  0ا رب ال رق للن متجا ايلخي للعذنة قذد النظرع  أقرب جار لها لرق  ض وائي للن  -

 . (2002 آعر نع  Chawla) أ ف هذه النااة ا جديدي اء  مساحة ايلخي -

 
𝑋𝑖  :ئة الأقلذة.ياثا ضذنة ف 

𝑋𝑧𝑖   .ixnearest neighbors of -is one of the k.هو  احد م  أقرب ا جل ان لة:  

𝜆( 1ع 0= متغل  ض وائي للن.) 

𝑿𝒏𝒆𝒘 =  𝑿𝒊 +  𝝀 ×  (𝑿𝒛𝒊 −  𝑿𝒊) 
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ملمد  هذه الارياة اء  منااة قرار أكل  ضاومذة لاااة الأقلذةع حذث مجب  ا  وارزمذة ايعنف ض   ان اا حد د 

 قرار أكب   رباا أكل   عاذدًا. 

ع ستدتو  مجاوضة الاذا ات ض   ضدد مدساٍ  م  ا حاات لك  ال ئتلنع ماا يساح SMOTE عد مااذسب

 التدريب.اجرااات لل وارزمذات لأداا أفضا أثناا 

فاط ض   لذا ات التدريب  ليس ض   لذا ات التداس أ  ااعتاار؛ لتجنب  سرب الاذا ات  SMOTEم  ايه  مااذس 

 ( (Brownlee, 2020لتاذذ   عكس أداا الناوصط ض   لذا ات  ل  مر ذة حاًا.  التأكد م  أن مااييس ا

 ذة ات الاداية سيت  اجراا مدلذا  ل ي للتأكد م  ايااييس الإحعا :وصف البيانات وأنواعها )أنواع البيانات( -

مجاوضة الاذا ات. الأساسذةع مثا: ايتوسط  الوسذط  اا دراف ايعذار   الربا ت  النااقات لكا متغل  ات 

 سيت  مدديد أ واع الاذا ات لكا عالذة لضاان الاائها ب كا مناسبع يزيد م  التدلذا سيت  فدص ايتغل ات 

ا ض  الاذا ات ااساذة أ  
ً
ا ض  لذا ات مستاري أ  من علةع ليناا سيت  فدص ايتغل ات ال ئوية لدث

ً
الرقاذة لدث

  واع الاذا ات الصحذدة ات التدلذ ت ال حاة. الة مذبذة. مضا  هذه ا  اوي استخدام أ

ياك  أن يكون للاذ  ايتارفة مأثل   ل  متناسب ض   التدلذ ت الإحعا ذةع : IQRتحليل القيم المتطرفة مع  -

اكد اف الاذ  ايتارفة.  هذا يناو  ض   حساب  IQR ياك  أن ملمد  اء   تا   مندرفة. سيت  استخدام طرياة 

% م  موزي  الاذا ات. سيت   عريف الاذ  ايتارفة ض   أنها م حظات أقا 75  25ض   أ ا ال رق للن  معد  ا جودي

  IQR*1.5أ  أض   م  الرب  الثالث +  IQR*1.5-الرب  الأ   م  

 ENSEMBLE( لاستخدام التعل  ا جاا ت z1مدديد الساات ايالخي )العواما ايلمثري ض   الت الم لالتعل  اياءت 

LEARNING  .الأسالذب الإحعا ذة  

لتدديد أهاذة ايلخات الم تل ة ات الت الم لالتعل  اياءتع م  استخدام  ENSEMBLE LEARNINGم  مدريب  ااصط 

 متضا  هذه اينهجذة مدريب  ااصط التعل  ا جاا ت لتوفل  ماذذ  شاما لأهاذة  ع ENSEMBLE LEARNING ااصط 

.  RF, GRADIENT BOOSTING, EXTREEME GRADIENT BOOSTINGضاما ايتغل ع  متضا   ااصط

ATBOOSTING. ADABOOSTING يوفر ،ا  اوصط لااذعتا درجة أهاذة ايلخي  التي   ل  اء  الأهاذة ال سبذة  .

 لكا ملخي ات ضاا م الماات دقذاة.

هاع  يت  بعد صل  مادأ العالذة لتدريب ،ا  اوصط ض   مجاوضة الاذا ات  استخراط درجات العواما ا  الة ب

 استخدام هذه الدرجات لتع ذف ايلخات لكا  اوصط ض   حدي. 

سيت  اجراا مدلذا اارمااط ل دص الع قات للن ايتغل اتع  يتضا  صل  حساب معاما  :تحليل الارتباط -

ت  معور سي.  .Cramer’s Vارمااط لل سون للاتغل ات ايستاري  ايااييس ايناساة للاتغل ات ال ئويةع مثا 

ا  ثذاًا بسهولةع  التي قد   ل  اء  
ً
مع وفة اارمااط لاستخدام عرياة حراري لتدديد ايتغل ات ايرمااة ارمااط

 م ا،ا التكرار  التواللذة التي ياك  أن ملمثر ات أداا بعض عوارزمذات التعل  ا ءت.

o  وظيفة التوزيع التراكمي التجريبيةEmpirical Cumulative Distribution Function ECDF 

 سدستخدم مخااات دالة التوزي  الة اكمي التجربذة ،ا متغل  ل ه  موزي  الاذا ات  ا د ارها ض   ضكس الرسوم 

لوري ،املة لتوزي  الاذ ع   سها م حظة نساة اي حظات التي ماا ض  قذاة معذنةع  ECDFsالاذا ذةع  موفر 
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عد حاساة ضند النظر ات مأثل  الاذ  ياك  أن يكون هذا م ذدًا ب كا عاص ل ه    
ُ
ا دراف التوزي   صيولهاع  التي  

 ايتارفة ات الت الم لالتعل  اياءت. 

لإرشاد عاوات ايعا جة ايسااة  اعتذار النااصط ات ايراحا ال حاة  EDAسيت  استخدام الأفكار ايكدساة م    

فذة  ال ه  ال اما   عا ص مجاوضة الاذا ات قاا لدقة لتوفل  ال  ا EDAسيت  موثذس  تا      ,م  الدراسة

اا تاا  اء  مدلذ ت أكل   عاذدًا.  مض  هذه ايرحلة ااستك افذة الأساس للناذجة الاوية م  ع    اان ملاذة 

اافة ا ات الكامنة  راا مختلف  ااصط التعل  الإحعائي  ا ءتع  م  ع    سلذط الضوا ض   مجاات الة كلخ 

ات مدديد أ  أ ااط أ  هذا،ا متأللة ات الاذا ات التي  EDAلة للناذجة الت الميةع لالإ افة اء  صل  سدساضد المحتا

.
ً
 ياك  أن م ذد ات ماوير ال ر ذات لإجراا اعتاارات احعا ذة أكل  م عذ 

ع فاد متالب EDAلة  ض   سبذا ايثا ع اصا مالن أن بعض ال سب ايالذة هت ملمشرات قوية ض   التعل  اياءت ات مرح

 أكل   عااًا ات مرحلة الناذجةع  بايثا اصا ،ا ت بعض ضواما ا حوكاة مثا مكوي  مجلس الإداري أ  جودي 
ً
مدلذ 

ا  ثذاًا لالنتا   ايالذةع فاد   كا هذه العواما أساسًا لتولذات مدددي لإداري 
ً
ايراج  ا  ارجت مرمااة ارمااط

 ال ر،ات.

ات  اان موازن مجاوضة الاذا ات  ماثذلها للعذنة ات سذاق الت الم لالتعل  اياءتع  EDAضد ض  ي ض   صل ع سدسا

  اقعًا ات العذنةع  ياك  النظر ات مانذات 
ً
 هذا مه  ب كا عاص لأن ال ر،ات ايتعل ي ضادي ما مكون ماثلة ماثذ 

 ااة.اصا م  اكد اف اعت   كال  ات الا EDAايذ،وري سالاًا بعد  SMOTEمثا 

اء  مدسلن موثوقذة الناذجة الت المية فدسبع لا سيساه  أيضًا ات ش افذة  EDA ل  يلمد  النهج ال اما مجاه 

 الادث  قاللذتا للتكرارع  هاا أمران مهاان للع حذة العلاذة  ال ا دي العالذة لنتا   الدراسة.

 اختيار نماذج الذكاء الاصطناعي  (6-3)

 التالذة: Ensemble learningاستخدمت الدراسة  ااصط 

- Extreme Gradient Boosting –XGBOOST  

- Adapboost  

- Cat boost  

- Gradient boosting  

- Cart  

- Staking  

  clustering algorithmعوارزمذات التجاذ  

- k- means 

- Agglomerative  

- DBSCAN  

- Gaussian Mixed Models (GMM) 
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 LDA )) LINEARا  ايالتاذلخ   مدلذا لبحثي الثاني:مقاييس الإحصاء التقليدية لتحقيق السؤال ا -

DISCRININANT ANALYSIS)) 

 الاختبارات المستخدمة في تقييم النماذج المختلفة ( 6-4)

  F- Score  -                                                                                الدقة -

  AUC–ROC ينااة الواقعة مدت ا  طا  -                                                                    ااستدضاا -

  CONFUSION MATRIXمع وفة اارمااك: -                     )الاذاة الت المية الإيجالذة(الضاط أ  -

 نتائج اختبارات الدراسة ( 7) 

  DATA PRE- PROCESSINGالتحليل المسبق للبيانات  -

  الدراسة ات هذا ا جزا اعتاارات ايسااة للاذا اتع مثا اعتاارات الإحعاا الول ي  الاذ  ايتارفة مدنا  

  اعتاارات التوزي  الااذعت  مدلذا اارمااطع  صل  ض   الندو ايوضح أد اه. 

  EM-ZSCOREالمتغير التابع )تصنيف الشركات( بناء على نموذج  (7-1)

ئات )مع ذف ال ر،ات مدا الدراسة اء  متعل ي   ل  متعل ي موزيعًا لل  -ر مدلذلنا هو مدو -مظهر متغل  التاب  

( أ  ل ر  هو مع ذف ال ر،ات  ل  متعل يع 0 شر،ات ات اينااة الرمادية كاا ات ال كا التاءت(ع حذث يعب  رق  )

 )ات اينااة الرمادية(.  )2)( شر،ات متعل يع  1)

 ي ل  التوزي  اء   (  هت ال ئة الغالاة.0م التعل  )ا الدراسة ما  ات منااة ضد م  اي حظ أن أ لب ال ر،ات مد

ي علا كال  ات التوازنع ا سذاا  أن فئة "ضدم التعل " م وق ب كا كال  ال ئتلن الأعريلن. يعا جة هذا ا  لا الااا

م  مااذس  . "  "اينااة الرمادية"(  عزيز الادري الت المية لنااصجناع  عالة ات التعل  م  فئات الأقلذات )"التعل

ات ان اا  SMOTEض   مجاوضة التدريبع  يساضد  (SMOTE) مانذة الإفراط ات أعذ العذنات للأقلذات االاناضذة

 مجاوضة لذا ات متواز ة ض  طريس ان اا ضذنات مركذبذة ل ئات الأقلذاتع  بالتاءت مز يد النااصط لبذا ات أكل  ماثذ
ً
 

 .أثناا التدريب

فاط ض   مجاوضة لذا ات التدريب لتجنب  سرب الاذا ات.  عكس  SMOTE م  ايه  م حظة أ ا م  مااذس

( أن مجاوضة الاذا ات الأللذة  ل  ايتواز ةع حذث ل  EDAالإحعا ذات الول ذة  مدلذا الاذا ات ااستك افذة )

جرَ ايواز ة اا ات  قت احس ع   مرحلة التدريب الناوصجت.
ُ
 م

ع م  ايتوق  أن متدس  قوي النااصط الت المية  دقتهاع SMOTE  ع   معا جة اعت   التوازن الاااي م  ع   م

 ماا يضا   عاذاًا  أداا أفضا ضب  جاذ  فئات الضا اة ايالذة.
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 تصنيف الشركات محل الدراسة إلى متعثرة وغير متعثرة وشركات في المنطقة الرمادية: 3شكل

 داد الااحثةم  اض ايعدر:

 

 نتائج اختبار التوزيع الطبيعي  (7-2) 

ا للتوقعات ل  يك ف مخاط  UMAP استخدمت الدراسة
ً
لتعور مجاوضة الاذا ات ضالذة الأبعاد ات بعدي ع  ع ف

UMAP   ض  مجاوضات متالخي. م  موزي   ااط الاذا ات د ن أ ااط  اضحة لل عا للن فئات التعل   ضدم التعل

 مادية؛ ماا ي ل  اء  ل ذة لذا ات معادي  متاشاكةع  صل  كاا ات ال كا التاءت:  اينااة الر 

 
 توزيع نقاط البيانات دون أنماط واضحة للفصل بين فئات التعثر وعدم التعثر والمنطقة الرمادية : 4شكل 

 م  اضداد الااحثةايعدر: 

  فعلا بسهولة اسدنادًا اء  ا  عا ص المحددي  حدها؛  يعني اافتاار اء  مجاوضات متالخي أن التعل  اياءت ا ياك 

ماا يسلط الضوا ض   التدديات التي مواجا التاذلخ للن ال ر،ات ايتعل ي  ال ر،ات  ل  ايتعل ي  ال ر،ات ات 
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اينااة الرمادية اسدنادًا اء  ا  عا ص المحددي  حدهاع  ماا يسلط الضوا أيضًا ض   التدديات التي مواجا 

ال ر،ات ايتعل ي   ل  متعل ي اسدنادًا اء  ضواما ايلمشرات ايالذة  ا حوكاة  ااقتعادية ايتاحة.    ل   مع ذف

المجاوضات الم تلاة اي حظة اء  أن الع قة للن المحددات  التعل  اياءت  ل   اضحةع  أن النااصط الت المية قد 

ت.  ي ل  أيضًا اء  ضدم امكا ذة ال عا ا  اي؛  م  ث َّ قد مكون مدتاط اء  مراضاي الت اض ت ايعادي للن ايتغذل ا

 UMAPالنااصط  ل  ا  اذة  الأكل  ماورًا  ر رية امااط ال ر ق الدقذاة.  ملمكد هذه الرؤية ايستادي م  مدلذا 

ض   ااست ادي  ا حاجة اء  مانذات الناذجة ايتادمة التي ياكنها م  هذا التعاذدع  مركلخ جهود الناذجة ال  داة

 م  ا  وازمذات التعل  ا ءت الاادري ض   اكد اف الأ ااط الدقذاة ات الاذا ات. 

 )المتغير المستقل(  التحليل الوصفي للبيانات  -

أظهرت  دذجة التدلذا الإحعائي الذ  مضا  ايتوسط ا حسابي  اا دراف ايعذار   الد دتع  عرض نسب 

ق  اس  م  الاذ ؛ ماا ي ل  اء  درجات مت ا مة م  ااستارار اياءت.    ل  بعض السذولة  اي اي ايالذة لناا

ال سب ايالذة صات ايتوساات اينخ ضة اء  مدديات مالذة  ا  مجاوضة الاذا ات.  ض   الر   م  أن ملمشرات 

  تارار اياءتا حوكاة ما ي قدرًا أقا م  التالب اا أنها  ر رية ل ه  مأثل  ماارسات ال ركة ات ااس

 يت  ماثذا ضواما ااقتعاد الك ت ب كا ثالت ضب  مجاوضة الاذا ات؛ ماا يسلط الضوا ض   مأثل  الايئة 

ااقتعادية الأ س  ات أداا ال ركة.  يساضد النااق الربذع  ات مدديد الاذ  ايتارفة  معا جتهاع ماا يضا  قوي 

 النااصط الت المية.

 ا الول يع مثا: ايتوسط ا حسابي  اا دراف ايعذار .( الإحعا2 يوضح ملحس رق  )

        ENSEMBLE  LEARNINGنتيجة الترتيب النسبي للبيانات باستخدام نماذج التعلم الجماعي  (7-3) 

 ما يلى: 

دد ضقد ظهر ضاما ضدد مرات اجتااع  جان ايراجعة م  العواما ااكل  مأثلً ا ات التعل  اياءت؛ ماا ي ل  اء  أن  -

 مرات  جان ايراجعة يعد ملمشرًا قويًا ض   ضدم  عل  ال ر،ات. 

 مهاة للغاية؛ لال ساة يلكذة أضضاا مجلس الإداري  ايراج  ا  ارجت )مكامب كب ى أم ا(  التنوع للن ا ج سلن -

ايلمشرات ماا ي ل  اء  أن ا حوكاة ملمد  د رًا حاساًا ات ااستارار اياءت.  بايثا يلمد  سعر العرف  ا   

مات ااقتعادية د رًا هامًا ات مدديد التعل  اياءت لل ر،اتع أما ضواما التض    ال سب ايالذة )اجااءت االةخا

 ايتدا لة/اجااءت الألو  ايتدا لة(.

ملمكد هذه العواما مأثل  ظر ف ااقتعاد الك ت  السذولة ات التعل  اياءت  لاات التدفاات النادية م   -

لد غلذة/ اجااءت االةخاماتع  إجااءت االةخامات/ حاوق ايلكذةع حذث اداري التدفاات النادية العالذات ا

  نسب الرف  اياءت حاساة أيضًا ات ماذذ  مخاطر  عرض ال ركة للتعل  اياءت.

كاا ساهات ضواما أعرى مثا ال سب ايالذة )لاات التدفاات النادية م  العالذات الد غلذة / اجااءت  -

لةخمات ايتدا لة(  اجتااضات مجلس ااداري  الناو ااقتعادى  حج  ال ركة ا  الناوصط ماا ي ل  اء  اا

  جود مزي  م  ضواما السذولة  ا حوكاة  ااقتعاد الك    ععا ص ال ركة صات للة لالت الم التعل  اياء . 
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ا ضواما ا حوكاة  السذولة  الربدذة  ضواما  ملمكد هذه النتا   الااذعة متعددي الأ جا للتعل  اياءتع حذث مت اض

ات  Ensemble Learningااقتعاد الك   ا  مدديد ااستارار اياء  لل ركةع  ملمثر قدري  ااصط التعل  ا جاا   

 مدديد أهاذة ،ا ملخي  إرشادات قذاة لة كلخ ا جهود التدلذلة ض   العواما الأكل ا م الًما.

 
 ENSEMBLE LEARNINGي للبيانات باستخدام نماذج التعلم الجماعي نتيجة الترتيب النسب :5شكل 

ب ض   الت المية  العواما ايوثري ات التعل  اياءت )م  ا  اوري السالاة(  التدري z1ماذا  أداا النااصط الم تاري ض   

لذ،اا ا ااصط  لانا ت الم تاريالاذاة الت المية ايتواز ة   ل  ايتواز ة لإيجاد ال ر ق الإحعا ذة للن  ااصط الذ،اا اا 

 (Clusteringاالانا ت  ل  ا  ا   للإشراف )

 Clusteringنتائج اختبارات  :3 جدول 

Model Accuracy – القيمة الإيجابية التنبؤية الدقة– precision الاستدعاء recall- F1 Score ROC AUC 

KMeans 0.938776 0.881299 0.938776 0.90913 0.5 

Agglomerative 

Clustering 
0.938776 0.881299 0.938776 0.90913 0.5 

DBSCAN 0.938776 0.881299 0.938776 0.90913 0.5 

GaussianMixture 0.938776 0.881299 0.938776 0.90913 0.5 

 م  اضداد الااحثة.ايعدر: 

يُوحت ظاهريًا لاستوى ضاٍ  م  ؛ ماا 93.8776حاس الناوصط دقة للغت KMeans  م  ا جد   السالس ياك  الاو :

الت الم م  الت المات الصحذدةع  م  صل  ي ل  ال دص الأضاس م  ع   الاذاة التنلمبذة الإيجالذة )الضاط( 

اء  أن أدااه جذدًا ات الت الم  0.94اء   0.88ع  التي سجلت جاذعها ضند حواءت F1 Score  ROC AUC ااستدضاا  
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أن الناوصط ل   0.50الاالغة  ROC AUCدديد التعل  اياءت لدقةع  مك ف درجة ل ئة الأ لاذةع  لكنا ف ا ات م

 يتاك  م  التاذلخ ب كا هادف للن ال ئاتع ماا ي ل  اء  أن الأداا يعاد  العدفة الع وا ذة. 

ض    رار  AgglomerativeClustering  DBSCAN  GaussianMixture م  ا جد   السالس يتضح لنا أن ،ا م  

KMeans 93.886   درجة الت المية الإيجالذة   0.88م  حذث الدقةعF1 Score  ROC AUC ع فإن اا ساق ات أداا

ض   الت الم لالتعل  اياءتع  صل  ات حالة ضدم التوازن  CLUSTERINGالنااصط الم تل ة  هت ضدم قدري مجاوضة 

 للاذا ات.

فتم تدريبه على  Ensemble learningالنماذج الذكاء الاصطناعي الخاضع للإشراف  (7-3-1)

 مجموعة البيانات غير المتوازنة والمتوازنة كما في الجدوال التالية

 ض   لذا ات  ل  متواز ةع  صل  كاا ات ا جد   التاءت:  Ensemble learning سنعرض الدراسة فذاا ي ت  تا   اعتاار 

 ازنةعلى بيانات غير متو  Ensemble learningنتائج اختبار : 4جدول 

Model الدقة=  accuracy 
القيمة التنبؤية الإيجابية )الضبط( 

precision 
 recall F1 Score ROC AUCالاستدعاء 

RandomForest 0.969388 0.949946 0.969388 0.958700 0.750000 

AdaBoost 0.928571 0.971839 0.928571 0.947004 0.885417 

GradientBoosting 0.969388 0.949946 0.969388 0.958700 0.750000 

XGBoost 0.979592 0.980026 0.979592 0.977272 0.833333 

CatBoost 0.989796 0.989906 0.989796 0.989095 0.916667 

CART 0.969388 0.949946 0.969388 0.958700 0.750000 

StackingClassifier 0.969388 0.949946 0.969388 0.958700 0.750000 

 ض   الاذا ات  ل  ايتواز ةع م  اضداد الااحثة. ensemble learningمدريب مجاوضة  عدر:اي
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 نتائج تدريب نماذج التعلم الجماعى على البيانات المتوازنة: 5جدول 
 

 model النموذج 
 الدقة 

accuracy 
 recall F1 Score ROC AUC الاستدعاء  precision  الضبط )القيمة التنبوية الإيجابية(

RandomForest 

Balanced 
0.989796 0.989906 0.989796 0.989095 0.916667 

AdaBoost Balanced 0.979592 0.982993 0.979592 0.979883 0.911458 

GradientBoosting 

Balanced 
0.979592 0.979592 0.979592 0.979592 0.911348 

XGBoost Balanced 0.969388 0.972677 0.969388 0.970325 0.906139 

CatBoost Balanced 0.989796 0.989906 0.989796 0.989095 0.916667 

CART Balanced 0.959184 0.965874 0.959184 0.962161 0.900931 

StackingClassifier 

Balanced  
0.989796 0.989906 0.989796 0.989095 0.916667 

  م  ا جد للن ياك  م حظة ا  ي: 

ض   لذامنات متواز ةع   اط  0.989796ض   الاذا ات  ل  ايتوا ة   0.969388نساة دقة  RandomForestحاس  -

ع F- Score )) 0.95700(  0.986ع 0.96(ع أما ااستدضاا )0.9899ع 0.9499466قاا التوازن  بعد التوازن )

ستدضاا ض   قدرما ة للن الدقة  الضاط  اا ع ماا ي ل  اء  ايواز 0.915ع 0.75فالغت  ( ROC- AUC)ع أما 0.985

 ات مع ذف حاات التعل  اياءت. 

 92.85 معد  استدضاا ل ساة ع 0.982ع 97.18 درجة  اط  0.979ع 92.8571الاالغ دقتا  AdaBoostأما  -

ا يد  ض   دقة هذ 0.911348  0.885للغ  ROC AUCع  أعلً ا F1 Score 94.7  0.978 ع اء  جا ب للغت 0.979 

 الناوصط  حساسيتا ات الت الم لالتعل  اياءت. 

 F-Score قذاة م المية ايجالذة  معد  استدضاا   0.989796ع 0.989796ض   دقة  Catboostكاا حافظت  -

 ROC- AUC ت حاات الت الم ض   الاذا ات ايتواز ة   ل  ايتواز ةع  يد  صل  ض   قدرما ض   التعاما لك ااي ا

 ع ذ ها ات جاذ  ا حاات. لالتعل  اياءت  م

%؛ ماا أدى 97.95ع  معد  استدضاا شاا مثاءت 98.0026%ع   اط 97.98متالخ لأض   دقة مالغ  XGBoostأما  -

ع  ي ل  هذا اء  قدرتها ال ا اة ض   مدديد ROC AUC 0.83%ع  97.97ل ساة  F1 Scoreاء  ا حعو  ض   

 ال ر،ات ايتعل ي د ن أ  عاأ كال  ات التع ذف.

حاس أض   أداا ضب  ،افة ايااييسع ماا ي ل  اء  قدرما ال ا اة ض   التعاما م  مجاوضة الاذا ات  CatBoostأما  -

وحظت دقة  استدضاا مثالذلن لل ر،ات ات اينااة الرمادية  درجات شاا مثالذة 
ُ
 ل  ايتواز ة ل عالذة.  لاد ل

كناوصط م المى للتعل  اياءتع  ،ان متوسط الدقة ايرجح  ل ئة ضدم التعل ؛ ماا ي ل  اء  موثوقذتها  فعالذتها

 ؛ ماا يد  ض   أدائها ااستثنائي. 0.99 ااستدضاا  درجة 

-  CART  ع  96.93%ع  استدضاا 94.99%ع م   اط 96.93حاس دقة قدرها%F1 Score  ع 95.87الاالغة%

 ROC AUC 0.75  ات ايتعل ي ب كا صحذح.قوتها ،أداي م المية ا سذاا قدرتها ض   مع ذف ال ر، 
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 ROC%ع  درجة F1 Score96.93أداا قويًا م  حذث الدقة  الضاط  ااستدضاا   StackingClassifier حاس  -

AUC 0.75 ع  يست ذد هذا الناوصط ب كا فعا  م   ااط الاوي ات النااصط ال ردية؛ ماا يلمكد فعالذة مانذات

 المجاوضة ات مهام الت الم ايعادي.

(ع 2(ع  دقة  استدضاا متتالللن لل ئة )1(  ال ئة )0أداا فا اًا م  درجات مثالذة مارياًا ل ئة ) XGBoostأظهر  -

  سلط الدقة العالذة  ااستدضاا  جاذ  ال ئات الضوا ض   قوتها  قدرتها ض   مدديد ايتعل ي  د ن عاأ كال  

؛ ماا يجعلا  احدًا م  0.98 درجة  ع0.98ع  استدضاا 0.98متوسط دقة مرجح  XGBoostات التع ذف.  حاس 

 النااصط الأفضا أداا.

ذة فأ ضح الدقة العالذة ل ئة الأ لاذة   ل  اء  دقة استثنا ذة ات الت الم لالتعل  اياءت د ن  تا   ايجال CARTأما 

الر   م  ،اصلةع  م  صل  فإن سحب فئات الأقلذات يكون معدرًا قلاًا ضند مدديد جاذ  ال ر،ات ايتعل ي.  ض   

 . F1 Score 0.96ع  0.97ع  استدضاا 0.95أداا ضامًا قويًا لاتوسط دقة  CARTصل  أظهر 

 فذادم قدري م المية قوية  ا سذاا ات مواز ا للن الدقة  ااستدضاا ل ئة الأ لاذةع ات حلن أن الدقة Adaboostأما 

  اء  أنها م وت بعض حاات التعل .  يعد هذا لال ساة ل ئات الأقلذة ضالذةع اا أن ااستدضاا منخ ض؛ ماا ي ل

ت التوازن أمرًا حذويًا ات السيناريوهات التي يداا فيها ك  م  النوضلن م  الأعااا  الإيجالذات الكاصلة  السلاذا

 .F1 Score 0.95ع  0.93ع  استدضاا 0.97متوسط دقة  Adaboostالكاصلة؛ مكالذف كال يع  حاس 

حاات التوازن  ضدم التوازنع حذث أظهرت النااصط أداا ات  ENSEMBLE LEARNINGط  ااص يد  صل  ض   قوي 

ا ات مااييسها.  أظهرت اعت فات  ئذلة للن  XGBoost Balanced  CART Balancedضالذًا مثا 
ً
 استارارًا ملحوظ

ازن للة ض   اداري اعت   التو مجاوضات الاذا ات ايتواز ة   ل  ايتواز ةع  ملمكد هذه ض   الاوي ض   قدراتهاا ايتأ

 ات جاذ  ا حاات أدى ENSEMBLE LEARNINGالاااي لك ااي. كاا أن الأداا العاءت ايدسس لنااصط المجاوضة 

أداا ضالذًا ات مجاوضة الاذا ات ايتواز ة   ل   ENSEMBLE LEARNING غذلً ا أمرًا هامًاع حذث أظهرت  ااصط 

اء  موثوقذة هذه النااصط  ROC AUC مااييس  F1 coreالدقة  الضاط  ااستدضاا  ايتواز ةع  ي ل  اا ساق ضب  

 الت الم لالتعل  اياءت.سيناريوهات  قاللذتها للتعاذ  ات 

الذ  لديا الادري  Catboost عالة  اوصط  Ensemble Learning بناا ض   ما ساس ياك  الاو  لت وق  ااصط 

 . Clustering Algorithmات ،افة الأحوا  ض    ااصط  ال ا اة ات الت الم لالتعل  اياءت

 نتائج اختبار النموذج الإحصائي تحليل التمييزي الخطي  -

 لتداذس الهدف الثاني م  الدراسة  الإجالة ض   السلما  الادثي م  مدريب مدلذا التاذلخ  ا  اي ض   الاذا ات 

ع 0.945ع  الاذاة الإيجالذة 0.591837  اي للغت ايتواز ةع حذث أ ضحت الدراسة أن دقة مدلذا التاذلخ  ا

. كاا أشارت الدراسة اء  أن الناوصط  AUC- ROC 0.789340ع  0.698573 ا F- Scoreع  0.5912 ااستدضاا 

الإحعائي للتدلذا التاذلخ  ا  اي أ ضح الأداا ا جذد لل ئة الأ لاذة )ال ر،ات  ل  ايتعل ي(ع  م   احذة أعرىع 

اء  الع ر ي ل  اء  مدديات كال ي ات التاذلخ للن ال ر،ات ايتعل ي   ل  ايتعل ي. كاا  ROC AUCفإن ا خ اض 

أشارت الدراسة اء  أن هذا الناوصط قد ا يكون مناساًا ماامًا يهاة التع ذف للاذا ات  ل  ايتواز ةع حذث للغ 

 . F1 0.90 درجة ع 0.93ع  استدضاا 0.88متوسط دقة مرج  



اياءت لالتعل  الت الم ات االانا ت الذ،اا  ااصط أداا ماذذ   

[464] 

  ائج والتوصيات( النت8)

 مناقشة النتائج (8-1) 

شركة  عاا ات قااضات  44استهدفت الدراسة ماذذ  أداا  ااصط التعل  ا جاا ت  عوارزمذات التجاذ  ض   ضدد 

ع  لتداذس هدف الدراسة اماعت ضددًا م  ا  اواتع 2022 – 2007 مواد الاناا  الد ذد  اياا ات ع   ال ة ي م 

؛  بناا ضلذا استخلعت  EM- Z-SCOREايستاا  هو التعل  اياءتع  استخدمت الدراسة  اوصط   هت: ايجاد ايتغل 

(.  مدديد مأثل  ضواما 1الدراسة أن معظ  ال ر،ات مدا الدراسة  ل  متعل يع  صل  كاا ات ملحس الدراسة رق  )

لاستخدام مدلذا اارمااط ا حوكاة  معلومات ااقتعاد الك ت  ايلمشرات ايالذة  ععا ص ال ر،اتع  صل  

بعض ا  عا ص  مدلذا الأهاذة للعنالر لاستخدام بعض  ااصط التعل  ا جاا تع حذث موللت الدراسة 

لال ساة ال ر،اتع  أظهرت الدراسة لأن حج  ال ر،ات يرماط بع قة ضكسذة لالتعل  اياءتع  ام ات  تا   هذه 

 Trisandi and Syifaا   هذه الدراسة اعتل ت م  دراسة  ل  أن  ت ع Guedes, (2024)  &Wang الدراسة م 

(2024) . 

أما لال ساة لعواما ااقتعاد الك تع استخلعت الدراسة أن سعر التض   يلمثر ات التعل  اياءت لل ر،اتع  ام ات 

 .Evi & Indra (2022)ع ات حلن اعتل ت  تا   هذه الدراسة م   Kebede et al. (2024) تا   هذه الدراسة م  

 عZizi et al. (2022) استخلعت الدراسة أن سعر العرف يلمثر ات التعل  اياءتع  ام ات  تا   هذه الدراسة م  دراسة

ض   الر   م  اينهجذة ايستخدمة ات مدلذا الاذا اتع حذث اضتادت الأعل ي ض   أسلوب مدلذا اا ددار ا  ايع 

  .Rinofah et al . )2022( اعتل ت  تا   هذه الدراسة م 

اء  أن معد  الناو ااقتعاد  يلمثر ات التعل  اياءت لل ر،اتع  ام ات  تا   هذه الدراسة م  دراسة  كاا موللت

Ece & Guven (2020) 2022)  (ع  اعتل ت  تا   هذه الدراسة م  Rinofah et al. . 

ثر طرديًا م  التعل  اياءت لل ر،اتع أما لال ساة لعواما ا حوكاةع فاد استخلعت الدراسة أن  جان ايراجعة ملم 

 Sakulpolphaisan & Hensawang (2022) ام ات  دذجة هذه الدراسة م  دراسة 

استخلعت الدراسة أن التنوع ات مجلس الإداري يلمثر ات التعل  اياءت لل ر،اتع  ام ات هذه الدراسة م  دراسة 

Abugri (2022), 2018 (ع   صل  ض   ضكس دراسة (Atosh &Iraya.  

كاا استخلعت الدراسة  جود ض قة طردية للن ضدد مرات انعااد مجلس الإداري  التعل  اياءتع  صل  ض   ع ف 

 ). .,Balagobei and  Keerthana (2023م  دراسة 

لال ساة للاراج  ا  ارجتع أظهرت الدراسة أن جودي ايراج  ا  ارجت  عد أحد مدددات التعل  اياءت  ام ات 

  ;Werner et al., 2018  (Nour et al. , 2023  (راسة م  دراسةالد

لال ساة للالمشرات ايالذة فهي ال سب ا  الة لالتدفاات النادية )نساة التدفاات النادية م  العالذات 

 . (Hamid &Rohani, 2018)الد غلذة/اجااءت االةخاماتع  ام ات هذه الدراسة م  

 &Saveryم   ت االةخامات/اجااءت الألو ( ات التعل  اياءتع  ام ات هذه الندذجةملمثر نسب الرف  اياءت )اجااء

Riswan (2024) . 
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كاا أس رت الدراسة ض   مأثل  جوهر  لال ساة رأس ايا  العاما/اجااءت الألو  ات التعل  اياءت لل ر،اتع  ام ات 

 (Siti et al., 2024 ) .هذه الندذجة م  دراسة 

ساة ا  عوم ايتد الة/الألو  ايتد لة مرماط بع قة طرية م  التعل  اياءت لل ر،اتع  ام ات هذه أما لال ساة ل 

 . (Mashudi et al. 2021)الدراسة م  دراسة 

 RF , XGBOOST, STACKING, CART- GREDIENT BOOST – CATاعتب ت الدراسة  ااصط التعل  ا جاا تع  هت 

BOOST – ADAPBOOST التعل   هت:  عوارزمذات  عk- means. AgglomerativeClustering  DBSCAN 

 GaussianMixture ع  موللت  دذجة الدراسة اء  ضدم قدري  ااصط عوارزمذات التعل  ض   الت الم لالتعل  اياءتع

 ). (Justin et al., 2020 اعتل ت  دذجة هذه الدراسة م  دراس

أ واع  ااصط التعل  ا جاا ت ات الت الم لالتعل  اياءتع  ام ات  ات حلن أثتبت الدراسة دقة   اط  استدضاا ،افة

  ;Liu et al., 2022; (Liang et al. , 2020) (هذه الدراسة م  دراسات

أجرت الدراسة مدريب  ااصط التعل  ا جاا ت   اوصط مدلذا التاايز  validation للتداس م  معداقذة الندذجة 

ات متواز ة؛  بناا ضلذا استخلعت الدراسة م وق ،افة أ واع  اوصط التعل  ا  اي الإحعا  ي ض   مجاوضة لذا 

النتجذة  الذ  حافظ ض   مواز ة  دقتا  درجة استدضاا مثالذةع  جاات هذه  CAT- BOOSTا جاا تع  عالة  

  ا جاا ت  م وقت ،افة أ واع  اوصط التعل، (Chaves et al., 2023; Malakauskas et al., 2023)مت اة م  دراسة 

ع  عال ت هذه (Wyrobeck &Krzytof, 2018)الدراسة م  دراسة  هذه ض   أسلوب مدلذا التاايز ا  ايع  ام ات

 .(Viswanathan et al., 2020)الدراسة دراسة 

  ات النهاية أظهرت  تا   الدراسة الت وق ايلوحظ لنااصط التعل  ا جاا ت ض   عوارزمذات التجاذ   مدلذا التاايزع

 يُعد هذا الت وق ملمشرًا ض   فعالذة التانذات ا حديثة ات مدسلن دقة الت الم  ااستدضاا ات جاذ  المجاات  عالة 

 مجا  الت الم لالتعل  اياءت. 

استدضاا  م وق م  ألرز  ااصط التعل  ا جاا ت  حافظ ض   مستوى ضاٍ  م  الدقة  ا cat – boost ظهر  اوصط 

ى يعود صل  ض   ضدد م  العواماع ألرزها قدرما ض   التعاما لك ااي م  الاذا ات  ل  ض   لاقت النااصط الأعر 

ايتجانسة  ايتااينة د ن ا حاجة اء  ايعا جة ايسااة للاذا اتع  هذا يدذح للناوصط التعل  ب كا أفضا م  

 الاذا ات ايعادي  ايتنوضة.

قوية  ب  مختلف السيناريوهاتع حذث يوفر أساسًاض  CAT- BOOST م  ث  ياك  الاو  لأن استخدام  اوصط

 يعا جة الاذا ات ايعادي  ايتنوضة؛ ماا يعزز قدري ال ر،ات ض   امخاص قرارات مسدنل ي ما ذة ض   مدلذا شاما.
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 مستقبليةالتوصيات وأبحاث  (8-2)

   التوصيات( 8-2-1)

التدلذا اياءت ات ال ر،ات؛ فهو مثا  قو  ض   موص ي لداني  ااصط التعل  ا جاا ت كجزا أساس ي م  أد ات  -

 . , Cat boostفعالذة هذه النااصط ات مدسلن دقة الت الم 

موص ي لتوفل  لرام  مدريبذة متخععة يوظ ي التدلذا اياءت لتدسلن مهاراته  ات استخدام التعل  ا جاا ت  -

 اذا ات ايتادمة. عوارزمذات التجاذ ع  ي اا صل  ض   أد ات التعل  ا ءت  مدلذا ال

موص ي لتعزيز د ر  جان ايراجعة  مجالس الإداري ات مراقاة الأداا اياءت م  ع   مااذس  ااصط التعل  ا جاا ت  -

 لتدلذا الاذا ات ايالذةع  امخاص الارارات ايسدنل ي لناا ض    تا   الت الم لالتعل  اياءت. 

ت  ااصط التعل  ا جاا ت م  ع   ماني مانذات ايعا جة موص ي الدارسة لتدسلن جودي الاذا ات ايستخدمة ا -

 ايسااةع مثا: التنظذف  التع ذة  التااذ  لضاان دقة النتا  . 

 قبيلةتسمقترحات للأبحاث الم( 8-2-2)

اجراا دراسات ا افذة   اا مناطس جغرافذة  لناضذة مختل ة ل ه  مأثل  العواما المحلذة  الاااضذة ات دقة  -

 لم لالتعل  اياءت لاستخدام التعل  ا جاا ت. ااصط الت ا

اجراا ألداث مدلذلذة مدرس مأثل  التغذل ات ااقتعادية  الزمنذة ض   أداا  ااصط التعل  ا جاا تع مثا: مأثل   -

 الأزمات ااقتعادية  التالاات السذاسذة.

دقة لم للتولا اء   تا   أكل  شاولذة   دم  الاذا ات  ل  ايالذةع مثا العواما ااجتااضذة  الاذئذة ات  ااصط الت ا -

 ات مدلذا مخاطر التعل  اياءت.

اجراا دراسات لتاذذ  أداا  ااصط التعل  ا جاا ت ات ظا ظر ف اقتعادية مختل ةع مثا: الأزمات ايالذة  فة ات  -

 الر،ود  الناو ااقتعاد ع ل ه  كذ ذة مكذف النااصط م  التغذل ات ااقتعادية.
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 الملاحق

 الشركات التي تمت الدراسة عليها :1ملحق 

: قطاع التشيد والمقاولات
ا

  أولا

Company Company Name Time Z Score التصنيف 

  ل  متعل ي 6.286699 2022 أكر  معر لل داد 1

  ل  متعل ي 7.047112 2021 أكر  معر لل داد 1

  ل  متعل ي 8.04721 2020 أكر  معر لل داد 1

  ل  متعل ي 3.230272 2019 أكر  معر لل داد 1

  ل  متعل ي 7.744018 2018 أكر  معر لل داد 1

  ل  متعل ي 6.227397 2017 أكر  معر لل داد 1

  ل  متعل ي 6.348896 2016 أكر  معر لل داد 1

  ل  متعل ي 6.184743 2015 أكر  معر لل داد 1

  ل  متعل ي 7.547815 2014 أكر  معر لل داد 1

  ل  متعل ي 8.294697 2013 أكر  معر لل داد 1

 متعل ي  ل  10.07215 2012 أكر  معر لل داد 1

  ل  متعل ي 32.32128 2011 أكر  معر لل داد 1

  ل  متعل ي 8.103659 2010 أكر  معر لل داد 1

  ل  متعل ي 10.25502 2009 أكر  معر لل داد 1

  ل  متعل ي 6.746307 2008 أكر  معر لل داد 1

 average z score  8.963818 ل  متعل ي  
 

  ل  متعل ي 6.741 2022 شركة النعر للأضاا  ايعد ذة 2

  ل  متعل ي 8.114066 2021 شركة النعر للأضاا  ايعد ذة 2

  ل  متعل ي 7.344516 2020 شركة النعر للأضاا  ايعد ذة 2

  ل  متعل ي 7.814154 2019 شركة النعر للأضاا  ايعد ذة 2

  ل  متعل ي 6.804969 2018 شركة النعر للأضاا  ايعد ذة 2

  ل  متعل ي 6.470905 2017 عر للأضاا  ايعد ذةشركة الن 2

  ل  متعل ي 3.25 2016 شركة النعر للأضاا  ايعد ذة 2

  ل  متعل ي 7.099897 2015 شركة النعر للأضاا  ايعد ذة 2

  ل  متعل ي 65.47705 2014 شركة النعر للأضاا  ايعد ذة 2

   متعل ي ل 6.288544 2013 شركة النعر للأضاا  ايعد ذة 2

  ل  متعل ي 6.581143 2012 شركة النعر للأضاا  ايعد ذة 2

  ل  متعل ي 6.413057 2011 شركة النعر للأضاا  ايعد ذة 2

  ل  متعل ي 25.84141 2010 شركة النعر للأضاا  ايعد ذة 2

  ل  متعل ي 5.360531 2009 شركة النعر للأضاا  ايعد ذة 2

  ل  متعل ي 13.4071 2008 يعد ذةشركة النعر للأضاا  ا 2

  ل  متعل ي 30.86911 2007 شركة النعر للأضاا  ايعد ذة 2

  ل  متعل ي zscore  13.8091متوسط  

  ل  متعل ي 12.21232 2022 ايعرية لتاوير لناضة الس   3
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  ل  متعل ي 6.464052 2021 ايعرية لتاوير لناضة الس   3

  ل  متعل ي 5.949754 2020 الس   ايعرية لتاوير لناضة 3

  ل  متعل ي 6.109736 2019 ايعرية لتاوير لناضة الس   3

  ل  متعل ي 4.439987 2018 ايعرية لتاوير لناضة الس   3

 متعل ي 5.93119- 2017 ايعرية لتاوير لناضة الس   3

 متعل ي 10.679- 2016 ايعرية لتاوير لناضة الس   3

 متعل ي 59.1258- 2015 اوير لناضة الس  ايعرية لت 3

 متعل ي 5.01749- 2014 ايعرية لتاوير لناضة الس   3

 رمادية 2.223477 2013 ايعرية لتاوير لناضة الس   3

 متعل ي 9.00157- 2012 ايعرية لتاوير لناضة الس   3

 رمادية 2.573545 2011 ايعرية لتاوير لناضة الس   3

  ل  متعل ي 4.248678 2010 وير لناضة الس  ايعرية لتا 3

  ل  متعل ي 4.477432 2009 ايعرية لتاوير لناضة الس   3

  ل  متعل ي 34.63763 2008 ايعرية لتاوير لناضة الس   3

  ل  متعل ي 6.64691 2007 ايعرية لتاوير لناضة الس   3

  ل  متعل ي 0.014274   
 

  ل  متعل ي  6.063889 2022 ناذة العااريةايعريلن ل سدثاار  الت 4

  ل  متعل ي  4.320796 2021 ايعريلن ل سدثاار  التناذة العاارية 4

  ل  متعل ي  8.540593 2020 ايعريلن ل سدثاار  التناذة العاارية 4

  ل  متعل ي  10.33955 2019 ايعريلن ل سدثاار  التناذة العاارية 4

  ل  متعل ي  29.56088 2018 اار  التناذة العااريةايعريلن ل سدث 4

  ل  متعل ي  7.493557 2017 ايعريلن ل سدثاار  التناذة العاارية 4

  ل  متعل ي  6.536364 2016 ايعريلن ل سدثاار  التناذة العاارية 4

  ل  متعل ي  6.254229 2015 ايعريلن ل سدثاار  التناذة العاارية 4

  ل  متعل ي  12.84784 2014 ن ل سدثاار  التناذة العااريةايعريل 4

  ل  متعل ي  9.366486 2013 ايعريلن ل سدثاار  التناذة العاارية 4

  ل  متعل ي  2010.368 2012 ايعريلن ل سدثاار  التناذة العاارية 4

  ل  متعل ي  4.538869 2011 ايعريلن ل سدثاار  التناذة العاارية 4

  ل  متعل ي  6.161086 2010 ايعريلن ل سدثاار  التناذة العاارية 4

  ل  متعل ي  36.64145 2009 ايعريلن ل سدثاار  التناذة العاارية 4

  ل  متعل ي  61.87777 2008 ايعريلن ل سدثاار  التناذة العاارية 4

 ي  ل  متعل   3.25 2007 ايعريلن ل سدثاار  التناذة العاار ذة 4

  average  139.0101 ل متعل ي  
    

 متعل ي 9.78974- 2022 العناضات الهندسذة ايعاارية للإن اا 5

  ل  متعل ي 5.8913 2021 العناضات الهندسذة ايعاارية للإن اا 5

  ل  متعل ي 6.154096 2020 العناضات الهندسذة ايعاارية للإن اا 5

  ل  متعل ي 6.333758 2019 لإن ااالعناضات الهندسذة ايعاارية ل 5

  ل  متعل ي 6.99688 2018 العناضات الهندسذة ايعاارية للإن اا 5



  2024 كتوبرأ –السادسالعدد  -( 61المجلد ) – ©مجلة جامعة الإسكندرية للعلوم الإدارية  
   

[485] 

  ل  متعل ي 5.224325 2017 العناضات الهندسذة ايعاارية للإن اا 5

  ل  متعل ي 3.25 2016 العناضات الهندسذة ايعاارية للإن اا 5

  ل  متعل ي 3.25 2015 االعناضات الهندسذة ايعاارية للإن ا 5

  ل  متعل ي 3.25 2014 العناضات الهندسذة ايعاارية للإن اا 5

  ل  متعل ي 3.25 2013 العناضات الهندسذة ايعاارية للإن اا 5

  ل  متعل ي 3.25 2012 العناضات الهندسذة ايعاارية للإن اا 5

 متعل ي ل   3.25 2011 العناضات الهندسذة ايعاارية للإن اا 5

  ل  متعل ي 3.25 2010 العناضات الهندسذة ايعاارية للإن اا 5

  ل  متعل ي 3.25 2009 العناضات الهندسذة ايعاارية للإن اا 5

  ل  متعل ي 3.25 2008 العناضات الهندسذة ايعاارية للإن اا 5

  ل  متعل ي 3.25 2007 العناضات الهندسذة ايعاارية للإن اا 5

  average 3.331914 ل  متعل ي  
 

  ل  متعل ي  6.958519 2022 الععذد العامة للااا ات  7

  ل  متعل ي  8.826465 2021 الععذد العامة للااا ات  7

  ل  متعل ي  9.553568 2020 الععذد العامة للااا ات  7

  ل  متعل ي  8.410144 2019 الععذد العامة للااا ات  8

  ل  متعل ي  12.31332 2018 للااا ات الععذد العامة  7

  ل  متعل ي  10.21335 2017 الععذد العامة للااا ات  7

  ل  متعل ي  3.25 2016 الععذد العامة للااا ات  7

  ل  متعل ي  3.25 2015 الععذد العامة للااا ات  7

  ل  متعل ي  3.25 2014 الععذد العامة للااا ات  7

  ل  متعل ي  3.25 2013 ة للااا ات الععذد العام 7

  ل  متعل ي  4.663489 2012 الععذد العامة للااا ات  7

  ل  متعل ي  4.450421 2011 الععذد العامة للااا ات  7

  ل  متعل ي  40.27015 2010 الععذد العامة للااا ات  7

  ل  متعل ي  40.37968 2009 الععذد العامة للااا ات  7

  ل  متعل ي  6.955981 2008 ععذد العامة للااا ات ال 7

  ل  متعل ي  6.024253 2007 الععذد العامة للااا ات  7

ياك  الاو   z scoreشر،اتع  بناا ض   متوسط  7 م  التدلذا السالس لاااع اياا ات  الد ذد  جد أ ا متضا  

 ايعرية لتاوير لناضةع  هت 2لغ ضدد ال ر،ات  ل  ايتعل ي شر،اتع ات حلن ل 5لإ ا ضدد ال ر،ات  ل  ايتعل ي للغ 

 الس    ا جلخي العامة للااا ات. 
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ا: القطاع العقاري   ثانيا

 

 

2 مرسليا المصرية الخليجة للاستثمار العقارى  2022 3.272351075 ة  غير متعير

2 مرسليا المصرية الخليجة للاستثمار العقارى  2021 3.388633277 ة  غير متعير

2 مرسليا المصرية الخليجة للاستثمار العقارى  2020 3.310318196 ة  غير متعير

2 مرسليا المصرية الخليجة للاستثمار العقارى  2019 3.246618887 ة  غير متعير

2 مرسليا المصرية الخليجة للاستثمار العقارى  2018 3.62596451 ة  غير متعير

2 مرسليا المصرية الخليجة للاستثمار العقارى  2017 3.778032992 ة  غير متعير

2 مرسليا المصرية الخليجة للاستثمار العقارى  2016 3.25 ة  غير متعير

2 مرسليا المصرية الخليجة للاستثمار العقارى  2015 3.25 ة  غير متعير

2 مرسليا المصرية الخليجة للاستثمار العقارى  2014 3.25 ة  غير متعير

2 مرسليا المصرية الخليجة للاستثمار العقارى  2013 3.25 ة  غير متعير

2 مرسليا المصرية الخليجة للاستثمار العقارى  2012 3.25 ة  غير متعير

2 مرسليا المصرية الخليجة للاستثمار العقارى  2011 3.25 ة  غير متعير

3.343493245 ة  غير متعير
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3 القاهرة للاسكان و التعمير  2022 5.883934184 ة  غير متعير

3 القاهرة للاسكان و التعمير  2021 6.230859979 ة  غير متعير

3 القاهرة للاسكان و التعمير  2020 7.697065618 ة  غير متعير

3 القاهرة للاسكان و التعمير  2019 11.65976554 ة  غير متعير

3 القاهرة للاسكان و التعمير  2018 7.315375715 ة  غير متعير

3 القاهرة للاسكان و التعمير  2017 5.925576018 ة  غير متعير

3 القاهرة للاسكان و التعمير  2016 4.292381043 ة  غير متعير

3 القاهرة للاسكان و التعمير  2015 3.25 ة  غير متعير

3 القاهرة للاسكان و التعمير  2014 9.516797296 ة  غير متعير

3 القاهرة للاسكان و التعمير  2013 6.793085097 ة  غير متعير

3 القاهرة للاسكان و التعمير  2011 3.25 ة  غير متعير

3 القاهرة للاسكان و التعمير  2010 7.753731339 ة  غير متعير

3 القاهرة للاسكان و التعمير  2009 8.877430261 ة  غير متعير

3 القاهرة للاسكان و التعمير  2008 10.5332856 ة  غير متعير

3 القاهرة للاسكان و التعمير  2007 10.63099633 ة  غير متعير

7.307352267 ة  غير متعير

5 التعمير للاستشارات الهندسية  2022 6.520133473 ة  غير متعير

5 التعمير للاستشارات الهندسية  2021 11.60394062 ة  غير متعير

5 التعمير للاستشارات الهندسية  2020 12.11416058 ة  غير متعير

5 التعمير للاستشارات الهندسية  2019 10.00681614 ة  غير متعير

5 التعمير للاستشارات الهندسية  2018 8.464825069 ة  غير متعير

5 التعمير للاستشارات الهندسية  2017 7.425054304 ة  غير متعير

5 التعمير للاستشارات الهندسية  2016 3.25 ة  غير متعير

5 التعمير للاستشارات الهندسية  2015 3.25 ة  غير متعير

5 التعمير للاستشارات الهندسية  2014 8.130580388 ة  غير متعير

5 التعمير للاستشارات الهندسية  2013 7.056596807 ة  غير متعير

5 التعمير للاستشارات الهندسية  2012 6.355604569 ة  غير متعير

5 التعمير للاستشارات الهندسية  2011 73.77160578 ة  غير متعير

5 التعمير للاستشارات الهندسية  2010 3.541332735 ة  غير متعير

5 التعمير للاستشارات الهندسية  2009 5.821445039 ة  غير متعير

5 التعمير للاستشارات الهندسية  2008 6.809316351 ة  غير متعير

5 التعمير للاستشارات الهندسية  2007 0.362044373 ة  غير متعير

10.90521601 ة  غير متعير

6 المتحدة للتعمير و الاسكان  2022 13.52124588 ة  غير متعير

6 المتحدة للتعمير و الاسكان  2021 13.71587772 ة  غير متعير

6 المتحدة للتعمير و الاسكان  2020 10.98845012 ة  غير متعير

6 المتحدة للتعمير و الاسكان  2019 8.685674554 ة  غير متعير

6 المتحدة للتعمير و الاسكان  2018 9.593301557 ة  متعير غير

6 المتحدة للتعمير و الاسكان  2017 9.149518795 ة  غير متعير

6 المتحدة للتعمير و الاسكان  2016 9.541003468 ة  غير متعير

6 المتحدة للتعمير و الاسكان  2015 10.08157842 ة  غير متعير

6 المتحدة للتعمير و الاسكان  2014 6.724914033 ة  غير متعير

6 المتحدة للتعمير و الاسكان  2013 8.330483772 ة  غير متعير

6 المتحدة للتعمير و الاسكان  2012 9.231097281 ة  غير متعير

6 المتحدة للتعمير و الاسكان  2011 10.29401585 ة  غير متعير

6 المتحدة للتعمير و الاسكان  2010 9.593776941 ة  غير متعير

6 المتحدة للتعمير و الاسكان  2009 8.732193788 ة  غير متعير

6 المتحدة للتعمير و الاسكان  2008 4.085655636 ة  غير متعير

6 المتحدة للتعمير و الاسكان  2007 4.342041736 ة  غير متعير

9.163176846 غير متعير 

7 كوبر للاستثمار لعقارى ) العقارية للبنوك ( 2022 -26.04521061 ة  متعير

7 كوبر للاستثمار لعقارى ) العقارية للبنوك ( 2021 -18.4642236 ة  متعير

7 كوبر للاستثمار لعقارى ) العقارية للبنوك ( 2020 6.044345845 ة  غير متعير

7 كوبر للاستثمار لعقارى ) العقارية للبنوك ( 2019 6.435098496 ة  غير متعير

7 كوبر للاستثمار لعقارى ) العقارية للبنوك ( 2018 6.722550164 ة  غير متعير

7 كوبر للاستثمار لعقارى ) العقارية للبنوك ( 2017 7.907743556 ة  غير متعير

7 كوبر للاستثمار لعقارى ) العقارية للبنوك ( 2016 3.25 ة  غير متعير

7 كوبر للاستثمار لعقارى ) العقارية للبنوك ( 2015 3.25 ة  غير متعير

7 كوبر للاستثمار لعقارى ) العقارية للبنوك ( 2014 3.25 ة  غير متعير

7 كوبر للاستثمار لعقارى ) العقارية للبنوك ( 2013 3.25 ة  غير متعير

7 كوبر للاستثمار لعقارى ) العقارية للبنوك ( 2012 8.355044147 ة  غير متعير

7 كوبر للاستثمار لعقارى ) العقارية للبنوك ( 2011 7.645360672 ة  غير متعير

7 كوبر للاستثمار لعقارى ) العقارية للبنوك ( 2010 7.524807084 ة  غير متعير

7 كوبر للاستثمار لعقارى ) العقارية للبنوك ( 2009 8.585457807 ة  غير متعير

7 كوبر للاستثمار لعقارى ) العقارية للبنوك ( 2008 6.648057799 ة  غير متعير

7 كوبر للاستثمار لعقارى ) العقارية للبنوك ( 2007 9.760152887 ة  غير متعير

2.757449016 ة  غير متعير
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 متعثرة 0.216009093- 2022 العبور للاستثمار العقاري  8

  ل  متعل ي 4.883160203 2021 العاور ل سدثاار العاار   8

  ل  متعل ي 5.383727355 2020 ار  العاور ل سدثاار العا 8

  ل  متعل ي 5.761716139 2019 العاور ل سدثاار العاار   8

  ل  متعل ي 5.535086747 2018 العاور ل سدثاار العاار   8

  ل  متعل ي 5.637628891 2017 العاور ل سدثاار العاار   8

  ل  متعل ي 3.25 2016 العاور ل سدثاار العاار   8

  ل  متعل ي 3.25 2015 ور ل سدثاار العاار  العا 8

  ل  متعل ي 3.25 2014 العاور ل سدثاار العاار   8

  ل  متعل ي 3.25 2013 العاور ل سدثاار العاار   8

  ل  متعل ي 5.779376485 2012 العاور ل سدثاار العاار   8

  ل  متعل ي 5.046251952 2011 العاور ل سدثاار العاار   8

  ل  متعل ي 61.93239092 2010 لعاور ل سدثاار العاار  ا 8

  ل  متعل ي 4.152230131 2009 العاور ل سدثاار العاار   8

  ل  متعل ي 3.25 2008 العاور ل سدثاار العاار   8

  ل  متعل ي 8.009703982   
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  ل  متعل ي 7.382901785 2022 مدينة معر )مدينة  عر( 9

  ل  متعل ي 8.913131348 2021 دينة  عر(مدينة معر )م 9

  ل  متعل ي 9.570532211 2020 مدينة معر )مدينة  عر( 9

  ل  متعل ي 9.450067214 2019 مدينة معر )مدينة  عر( 9

  ل  متعل ي 7.687149733 2018 مدينة معر )مدينة  عر( 9

  ل  متعل ي 6.540121663 2017 مدينة معر )مدينة  عر( 9

  ل  متعل ي 4.331277595 2016 نة معر )مدينة  عر(مدي 9

  ل  متعل ي 9.814753937 2015 مدينة معر )مدينة  عر( 9

  ل  متعل ي 8.487306542 2014 مدينة معر )مدينة  عر( 9

  ل  متعل ي 8.850374675 2013 مدينة معر )مدينة  عر( 9

  ي ل  متعل 7.844973544 2012 مدينة معر )مدينة  عر( 9

  ل  متعل ي 6.972849141 2011 مدينة معر )مدينة  عر( 9

  ل  متعل ي 5.809005214 2010 مدينة معر )مدينة  عر( 9

  ل  متعل ي 5.921609626 2009 مدينة معر )مدينة  عر( 9

  ل  متعل ي 3.890404182 2008 مدينة معر )مدينة  عر( 9

  ل  متعل ي 5.294146593 2007 مدينة معر )مدينة  عر( 9

    مدينة معر )مدينة  عر( 

  ل  متعل ي 7.297537813   
 

  ل  متعل ي 3.191090641 2022 الدلتا للإسكان  التعال  10

  ل  متعل ي 8.466776621 2021 الدلتا للإسكان  التعال  10

  ل  متعل ي 9.528796223 2020 الدلتا للإسكان  التعال  10

  ل  متعل ي 9.534063763 2019 لتعال الدلتا للإسكان  ا 10

  ل  متعل ي 9.663102152 2018 الدلتا للإسكان  التعال  10

  ل  متعل ي 9.820443498 2017 الدلتا للإسكان  التعال  10

  ل  متعل ي 14.49569237 2016 الدلتا للإسكان  التعال  10

  ي ل  متعل 11.10932644 2015 الدلتا للإسكان  التعال  10

  ل  متعل ي 5.75707759 2014 الدلتا للإسكان  التعال  10

  ل  متعل ي 6.622287271 2013 الدلتا للإسكان  التعال  10

  ل  متعل ي 17.62419359 2012 الدلتا للإسكان  التعال  10

  ل  متعل ي 4.743071896 2011 الدلتا للإسكان  التعال  10

  ل  متعل ي 4.981462449 2010 الدلتا للإسكان  التعال  10

  ل  متعل ي 1.301457477 2009 الدلتا للإسكان  التعال  10

  ل  متعل ي 6.217766632 2008 الدلتا للإسكان  التعال  10

  ل  متعل ي 289.3954794 2007 الدلتا للإسكان  التعال  10

  ل  متعل ي 25.7782555   
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 11 ة العربذة للإداري الألو  ال رك 2022 17.94905004  ل  متعل ي

 11 ال ركة العربذة للإداري الألو   2021 6.374226011  ل  متعل ي

 11 ال ركة العربذة للإداري الألو   2020 51.50790828  ل  متعل ي

 11 ال ركة العربذة للإداري الألو   2019 9.655849703  ل  متعل ي

    21.37175851  ل  متعل ي

 زهراا ايعاد   ل  متعل ي    

  ل  متعل ي 5.800343583 2022 لال  هللخ 13

للخلال  ه 13   ل  متعل ي 5.543486164 2021 

  ل  متعل ي 4.838516422 2020 لال  هللخ 13

  ل  متعل ي 5.002170758 2019 لال  هللخ 13

  ل  متعل ي 4.189320003 2018 لال  هللخ 13

 13.19971609 2022 اد  للتعال زهراا ايع 12

 18.703163 2021 زهراا ايعاد  للتعال  12

 8.971696809 2020 زهراا ايعاد  للتعال  12

 18.99429382 2019 زهراا ايعاد  للتعال  12

 22.69834508 2018 زهراا ايعاد  للتعال  12

 24.9474615 2017 زهراا ايعاد  للتعال  12

 10.08482798 2016 د  للتعال زهراا ايعا 12

 14.11223792 2015 زهراا ايعاد  للتعال  12

 13.95911991 2014 زهراا ايعاد  للتعال  12

 13.38876777 2013 زهراا ايعاد  للتعال  12

 12.29402845 2012 زهراا ايعاد  للتعال  12

 8.097091227 2011 زهراا ايعاد  للتعال  12

 9.804073736 2010 عاد  للتعال زهراا اي 12

 6.83549597 2009 زهراا ايعاد  للتعال  12

 7.361376037 2008 زهراا ايعاد  للتعال  12

 6.922958998 2007 زهراا ايعاد  للتعال  12

   13.14841589 
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  ل  متعل ي 3.957623769 2017 لال  هللخ 13

  ل  متعل ي 4.021993247 2016 لال  هللخ 13

  ل  متعل ي 4.650780459 2015 لال  هللخ 13

  ل  متعل ي 13.29940134 2014 لال  هللخ 13

  ل  متعل ي 3.966045867 2013 لال  هللخ 13

  ل  متعل ي 6.583363185 2012 لال  هللخ 13

  ب  متعل ي 8.876953461 2011 لال  هللخ 13

  ب  متعل ي 10.8030748 2010 لال  هللخ 13

  ل  متعل ي 3.25 2009 لال  هللخ 13

  ل  متعل ي 3.25 2008 لال  هللخ 13

  ل  متعل ي 5.868871537   
 

 متعل ي 52.21972559- 2021 الإسااضلذة ا جديدي للتاوير  التناذة العارا ذة 14

  ل  متعل ي 4.269937967 2022 الإسااضلذة ا جديدي للتاوير  التناذة العارا ذة 14

  ل  متعل ي 9.278627758 2020 لتاوير  التناذة العارا ذةالإسااضلذة ا جديدي ل 14

  ل  متعل ي 59.33187709 2019 الإسااضلذة ا جديدي للتاوير  التناذة العارا ذة 14

  ل  متعل ي 9.338746859 2018 الإسااضلذة ا جديدي للتاوير  التناذة العارا ذة 14

  ل  متعل ي 9.404176631 2017  ذةالإسااضلذة ا جديدي للتاوير  التناذة العارا 14

  ل  متعل ي 3.25 2016 الإسااضلذة ا جديدي للتاوير  التناذة العارا ذة 14

  ل  متعل ي 3.25 2015 الإسااضلذة ا جديدي للتاوير  التناذة العارا ذة 14

    الإسااضلذة ا جديدي للتاوير  التناذة العارا ذة 

  ل  متعل ي 5.737955089  لتناذة العارا ذةالإسااضلذة ا جديدي للتاوير  ا 
 

 

  ل  متعل ي 5.333672 2022 لورمو جر ب سالاًا –اياور ن العرب  15

  ل  متعل ي 7.22653 2021 لورمو جر ب سالاًا –اياور ن العرب  15

  ل  متعل ي 4.955369 2020 لورمو جر ب سالاًا –اياور ن العرب  15

  ل  متعل ي 4.389237 2019 رمو جر ب سالاًالو  –اياور ن العرب  15

  ل  متعل ي 4.623388 2018 لورمو جر ب سالاًا –اياور ن العرب  15

  ل  متعل ي 4.456209 2017 لورمو جر ب سالاًا –اياور ن العرب  15

  ل  متعل ي 6.869253 2016 لورمو جر ب سالاًا –اياور ن العرب  15

  7.320202 2015 رمو جر ب سالاًالو  –اياور ن العرب  15

     

  ل  متعل ي 5.646733   
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  ل  متعل ي 5.333672 2022 اضاار معر 16

  ل  متعل ي 7.22653 2021 اضاار معر 16

  ل  متعل ي 4.955369 2020 اضاار معر 16

  ل متعل ي 4.389237 2019 اضاار معر 16

  ل متعل ي 4.623388 2018 اضاار معر 16

  ل متعل ي 4.456209 2017 اضاار معر 16

  ل متعل ي 6.869253 2016 اضاار معر 16

  ل متعل ي 7.320202 2015 اضاار معر 16

     

  ل  متعل ي 5.646733   
 

 متعل ي  ل  7.526996 2022 أكتوبر م  السادس 17

 متعل ي  ل  7.317651 2021 أكتوبر م  السادس 17

 متعل ي  ل  7.755437 2020 أكتوبر م  السادس 17

 متعل ي  ل  8.03499 2019 أكتوبر م  السادس 17

 متعل ي  ل  7.188523 2018 أكتوبر م  السادس 17

 متعل ي  ل  9.337902 2017 أكتوبر م  السادس 17

 متعل ي  ل  4.249974 2016 أكتوبر م  السادس 17

 متعل ي  ل  3.964978 2015 أكتوبر م  السادس 17

 متعل ي  ل  16.25911 2014 أكتوبر م  السادس 17

 متعل ي  ل  4.121084 2013 أكتوبر م  السادس 17

 متعل ي  ل  4.19621 2012 أكتوبر م  السادس 17

 متعل ي  ل  5.979071 2011 أكتوبر م  السادس 17

 متعل ي  ل  47.41962 2010 أكتوبر م  السادس 17

 متعل ي  ل  2.687666 2009 أكتوبر م  السادس 17

 متعل ي  ل  10.33804 2008 أكتوبر م  السادس 17

 متعل ي  ل  19.7196 2007 أكتوبر م  السادس 17

 متعل ي  ل  10.38105   

 متعل ي 74.0386- 2022 مذنا ل سدثاار السذاحت 18

 متعل ي 78.2342- 2021 مذنا ل سدثاار السذاحت 18

 متعل ي 73.7208- 2020 مذنا ل سدثاار السذاحت 18

 متعل ي 0.809127 2019 مذنا ل سدثاار السذاحت 18

 منااة رمادية 2.178423 2018 مذنا ل سدثاار السذاحت 18

 متعل ي 0.49537- 2017 مذنا ل سدثاار السذاحت 18

  ل  متعل ي 7.392191 2016 مذنا ل سدثاار السذاحت 18

 متعل ي 9.14449- 2015 مذنا ل سدثاار السذاحت 18

 متعل ي 0.354975 2014 مذنا ل سدثاار السذاحت 18

 متعل ي 10.0674- 2013 مذنا ل سدثاار السذاحت 18

 متعل ي 6.74224- 2012 مذنا ل سدثاار السذاحت 18

  ل  متعل ي 4.4996 2011 مذنا ل سدثاار السذاحت 18
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 عل ي ل  مت 6.263051 2010 مذنا ل سدثاار السذاحت 18

  ل  متعل ي 6.827379 2009 مذنا ل سدثاار السذاحت 18

  ل  متعل ي 7.414315 2008 مذنا ل سدثاار السذاحت 18

  ل  متعل ي 19.0832 2007 مذنا ل سدثاار السذاحت 18

 متعل ي 14.4469-   

 غير متعثرة 10.8159 2022 الاستثمار العقاري العربي 20

  ل  متعل ي 14.10378 2021 العربيااسدثاار العاار   20

  ل  متعل ي 11.97426 2020 ااسدثاار العاار  العربي 20

  ل  متعل ي 12.08599 2019 ااسدثاار العاار  العربي 20

  ل  متعل ي 10.92954 2018 ااسدثاار العاار  العربي 20

  ل  متعل ي 11.60791 2017 ااسدثاار العاار  العربي 20

  ل  متعل ي 7.980242 2016 دثاار العاار  العربيااس 20

  ل  متعل ي 9.112513 2015 ااسدثاار العاار  العربي 20

  ل  متعل ي 20.20681 2014 ااسدثاار العاار  العربي 20

  ل  متعل ي 8.46391 2013 ااسدثاار العاار  العربي 20

 عل ي ل  مت 17.02343 2012 ااسدثاار العاار  العربي 20

  ل  متعل ي 12.20948   

 غير متعثرة 11.96517 2022 المصريين للإسكان والتنمية والتعمير 19

  ل  متعل ي 4.592627 2021 ايعريلن للإسكان  التناذة  التعال  19

  ل  متعل ي 7.861141 2020 ايعريلن للإسكان  التناذة  التعال  19

  ل  متعل ي 12.02643 2019 ناذة  التعال ايعريلن للإسكان  الت 19

  ل  متعل ي 6.912682 2018 ايعريلن للإسكان  التناذة  التعال  19

  ل  متعل ي 6.826913 2017 ايعريلن للإسكان  التناذة  التعال  19

  ل  متعل ي 5.348774 2016 ايعريلن للإسكان  التناذة  التعال  19

  ل  متعل ي 5.884057 2015 ناذة  التعال ايعريلن للإسكان  الت 19

  ل  متعل ي 12.87989 2014 ايعريلن للإسكان  التناذة  التعال  19

  ل  متعل ي 9.394331 2013 ايعريلن للإسكان  التناذة  التعال  19

  ل  متعل ي 2.026 2012 ايعريلن للإسكان  التناذة  التعال  19

  ل  متعل ي 4.574873 2011 ة  التعال ايعريلن للإسكان  التناذ 19

  ل  متعل ي 6.242884 2010 ايعريلن للإسكان  التناذة  التعال  19

  ل  متعل ي 7.507231 2009 ايعريلن للإسكان  التناذة  التعال  19

  ل  متعل ي 62.34335 2008 ايعريلن للإسكان  التناذة  التعال  19

  ل  متعل ي 6.602419 2007 ة  التعال ايعريلن للإسكان  التناذ 19

     

  ل  متعل ي 10.8118   
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  ل  متعل ي 10.8159 2022 ااسدثاار العاار  العربي 20

  ل  متعل ي  14.10378 2021 ااسدثاار العاار  العربي 20

  ل  متعل ي 11.97426 2020 ااسدثاار العاار  العربي 20

  ل  متعل ي 12.08599 2019 يااسدثاار العاار  العرب 20

  ل  متعل ي 10.92954 2018 ااسدثاار العاار  العربي 20

  ل  متعل ي 11.60791 2017 ااسدثاار العاار  العربي 20

  ل  متعل ي 7.980242 2016 ااسدثاار العاار  العربي 20

  ل  متعل ي 9.112513 2015 ااسدثاار العاار  العربي 20

  ل  متعل ي 20.20681 2014 العاار  العربي ااسدثاار 20

  ل  متعل ي 8.46391 2013 ااسدثاار العاار  العربي 20

  ل  متعل ي 17.02343 2012 ااسدثاار العاار  العربي 20

  ل  متعل ي 12.20948   
 

 غير متعثرة 7.637455 2022 مجموعة شركات طلعت مصطفى 21

  ل  متعل ي 8.406883 2021 مجاوضة شر،ات طلعت معا ى 21

  ل  متعل ي 13.5086 2020 مجاوضة شر،ات طلعت معا ى 21

  ل  متعل ي 11.52628 2019 مجاوضة شر،ات طلعت معا ى 21

  ل  متعل ي 9.814903 2018 مجاوضة شر،ات طلعت معا ى 21

  ل  متعل ي 10.79076 2017 مجاوضة شر،ات طلعت معا ى 21

  ل  متعل ي 7.325884 2016 معا ىمجاوضة شر،ات طلعت  21

  ل  متعل ي 7.184894 2015 مجاوضة شر،ات طلعت معا ى 21

  ل  متعل ي 33.83903 2014 مجاوضة شر،ات طلعت معا ى 21

  ل  متعل ي 7.541773 2013 مجاوضة شر،ات طلعت معا ى 21

  ل  متعل ي 7.462454 2012 مجاوضة شر،ات طلعت معا ى 21

  ل  متعل ي 6.957981 2011 ،ات طلعت معا ىمجاوضة شر  21

  ل  متعل ي 6.583256 2010 مجاوضة شر،ات طلعت معا ى 21

  ل  متعل ي 8.415401 2009 مجاوضة شر،ات طلعت معا ى 21

  ل  متعل ي 4.646971 2008 مجاوضة شر،ات طلعت معا ى 21

  ل  متعل ي 4.416659 2007 مجاوضة شر،ات طلعت معا ى 21

   156.0592  

     

  ل  متعل ي 9.753699   
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 غير متعثرة 50.554 2022 الشركة الوطنية للإسكان نقابات المهنية 22

  ل  متعل ي 3.25 2021 ال ركة الوطنذة للإسكان  االات ايهنذة 22

  ل  متعل ي 295.703- 2020 ال ركة الوطنذة للإسكان  االات ايهنذة 22

  ل  متعل ي 3.542018 2019 للإسكان  االات ايهنذة ال ركة الوطنذة 22

  ل  متعل ي 3.25 2018 ال ركة الوطنذة للإسكان  االات ايهنذة 22

  ل  متعل ي 261.6772 2017 ال ركة الوطنذة للإسكان  االات ايهنذة 22

  ل  متعل ي 5.858419 2016 ال ركة الوطنذة للإسكان  االات ايهنذة 22

  ل  متعل ي 5.593813 2017 الوطنذة للإسكان  االات ايهنذة ال ركة 22

  ل  متعل ي 3.795612 2016 ال ركة الوطنذة للإسكان  االات ايهنذة 22

  ل  متعل ي 8.574485 2015 ال ركة الوطنذة للإسكان  االات ايهنذة 22

 ي ل  متعل   5.774251 2014 ال ركة الوطنذة للإسكان  االات ايهنذة 22

  ل  متعل ي 6.184605 2013 ال ركة الوطنذة للإسكان  االات ايهنذة 22

  ل  متعل ي 6.506915 2012 ال ركة الوطنذة للإسكان  االات ايهنذة 22

  ل  متعل ي 7.498366 2011 ال ركة الوطنذة للإسكان  االات ايهنذة 22

  ل  متعل ي 6.631906 2010 ال ركة الوطنذة للإسكان  االات ايهنذة 22

     

  ل  متعل ي 5.532587   

 

 متعثرة 0.125303 2022 العالمية للاستثمار والتنمية 23

 متعل ي 0.282152 2021 العايذة ل سدثاار  التناذة 23

 متعل ي 0.260942 2020 العايذة ل سدثاار  التناذة 23

 متعل ي 0.229602 2019 العايذة ل سدثاار  التناذة 23

 متعل ي 0.190234 2018 العايذة ل سدثاار  التناذة 23

 متعل ي 0.212048 2017 العايذة ل سدثاار  التناذة 23

 متعل ي 0.205094 2016 العايذة ل سدثاار  التناذة 23

 متعل ي 0.12368 2015 العايذة ل سدثاار  التناذة 23

 متعل ي 0.11932 2014 العايذة ل سدثاار  التناذة 23

 متعل ي 0.336912 2013 العايذة ل سدثاار  التناذة 23

 متعل ي 0.188773 2012 العايذة ل سدثاار  التناذة 23

 متعل ي 0.102067 2011 العايذة ل سدثاار  التناذة 23

 متعل ي 0.349126 2010 العايذة ل سدثاار  التناذة 23

 متعل ي 0.552955 2009 العايذة ل سدثاار  التناذة 23

 متعل ي 0.149215 2008 العايذة ل سدثاار  التناذة 23

 متعل ي 0.135728 2007 العايذة ل سدثاار  التناذة 23

     

 متعل ي 0.222697   
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 متعل ي  ل  31.56439554 2022 العارا ذة للتناذة الإس مذة الغربذة 24

 متعل ي 14.06076639- 2021 ذةالعارا  للتناذة الإس مذة الغربذة 24

 متعل ي  ل  15.29934493 2020 العارا ذة للتناذة الإس مذة الغربذة 24

 متعل ي  ل  12.42125783 2019 العارا ذة للتناذة الإس مذة الغربذة 24

 متعل ي  ل  9.559612428 2018 العارا ذة للتناذة الإس مذة الغربذة 24

 متعل ي  ل  14.61 2017 العارا ذة تناذةلل الإس مذة الغربذة 24

 متعل ي  ل  11.98461741 2016 العارا ذة للتناذة الإس مذة الغربذة 24

 متعل ي  ل  10.30759347 2015 العارا ذة للتناذة الإس مذة الغربذة 24

 متعل ي  ل  9.773840979 2014 العارا ذة للتناذة الإس مذة الغربذة 24

 متعل ي  ل  9.884260578 2013 العارا ذة للتناذة س مذةالإ  الغربذة 24

 متعل ي  ل  60.98718301 2012 العارا ذة للتناذة الإس مذة الغربذة 24

 متعل ي  ل  9.937346576 2011 العارا ذة للتناذة الإس مذة الغربذة 24

 يمتعل    ل  9.186915124 2010 العارا ذة للتناذة الإس مذة الغربذة 24

 متعل ي  ل  8.995496735 2009 العارا ذة للتناذة الإس مذة الغربذة 24

 متعل ي  ل  8.470147303 2008 العارا ذة للتناذة الإس مذة الغربذة 24

 متعل ي  ل  8.343144547 2007 العارا ذة للتناذة الإس مذة الغربذة 24

 متعل ي  ل  13.57892352   

 متعل ي  ل  8.281780595 2022  التعال  للإسكان ا جديدي معر 25

 متعل ي  ل  8.133683964 2021  التعال  للإسكان ا جديدي معر 25

 متعل ي  ل  8.246698645 2020  التعال  للإسكان ا جديدي معر 25

 متعل ي  ل  8.330413825 2019  التعال  للإسكان ا جديدي معر 25

 متعل ي  ل  5.791789573 2018  التعال  للإسكان ا جديدي معر 25

 متعل ي  ل  8.696464829 2017  التعال  للإسكان ا جديدي معر 25

 متعل ي  ل  7.431451271 2016  التعال  للإسكان ا جديدي معر 25

 متعل ي  ل  5.346177435 2015  التعال  للإسكان ا جديدي معر 25

 متعل ي  ل  4.023388145 2014  التعال  للإسكان ا جديدي معر 25

 متعل ي  ل  4.366907307 2013  التعال  للإسكان ا جديدي معر 25

 متعل ي  ل  63.51405487 2012  التعال  للإسكان ا جديدي معر 25

 متعل ي  ل  5.088355023 2011  التعال  للإسكان ا جديدي معر 25

 يمتعل    ل  6.246529497 2010  التعال  للإسكان ا جديدي معر 25

 متعل ي  ل  6.209148956 2009  التعال  للإسكان ا جديدي معر 25

 متعل ي  ل  6.825510711 2008  التعال  للإسكان ا جديدي معر 25

 متعل ي  ل  6.393901653 2007  التعال  للإسكان ا جديدي معر 25

     

 متعل ي  ل  10.18289102   
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 ستقلة  الدراسةالاحصاء الوصفى لمتغيرات الم :2ملحق 

(ع ععا ص 24-20(  ضواما ااقتعاد )18-14ملمشرات ا حوكاة م  ) (  13-1 ه  لالة ميب: ايلمشرات ايالذة  م  )

 (26-25ال ر،ات )

 x1 x2 x3 x4 x5 x6 

count 6.550000e+02 655.000000 655.000000 655.000000 655.000000 655.000000 

mean -6.188617e+05 25.869901 6.233811 0.525290 2.968480 0.706101 

std 4.531530e+07 606.766604 63.381807 1.270820 13.740723 2.043213 

min -8.318177e+08 -92.060859 -41.207373 0.000000 0.000000 0.000000 

25% 6.570932e-02 0.010152 0.009712 0.075461 0.000000 0.184287 

50% 2.394326e-01 0.105538 0.053162 0.205021 1.301907 0.439398 

75% 4.498928e-01 0.397568 0.117692 0.578435 1.927771 0.641937 
 

 

 x7 x8 x9 x10 x11 x12 x13 x14 x15 x16 

count 655.000000 655.000000 655.000000 655.000000 655.000000 6.550000e+02 655.000000 652.000000 653.000000 654.000000 

 

 x20 x21 x22 x23 x24 x25 x26 

count 655.000000 655.000000 655.000000 655.000000 655.000000 655.000000 6.550000e+02 

mean 11.419746 12.376473 11.619695 10.308397 4.389618 1998.149618 1.121464e+09 

std 6.173057 2.438665 4.970539 2.154465 1.644735 7.799018 2.944123e+09 

min 5.485400 8.750000 4.500000 7.300000 1.800000 1982.000000 2.310604e+05 

25% 6.030900 11.095000 8.600000 8.800000 3.100000 1994.000000 7.500000e+07 

50% 7.730500 11.920000 10.900000 9.600000 4.300000 1997.000000 2.667126e+08 

75% 16.884600 12.390000 12.800000 12.650000 5.300000 2000.000000 6.590849e+08 

max 24.743400 17.250000 23.300000 13.200000 7.200000 2018.000000 1.815204e+10 

  اضداد الااحثلن ايعدر: 
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Abstract  

This paper aims to evaluate artificial intelligence in financial distress prediction, to reach our 

purpose, we collect data from 44 Egyptian listed companies during the period of 2007-2022, 

ensemble leaning machine and clustering algorithm were trained and tested, based on their validation 

test, we conclude that ensemble learning outperform clustering algorithm in prediction financial 

distress. 
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